Kolorowe wykresy i zrzuty z polskiego
wydania ksiazki ,Dodaj mocy Power BI!"

Rozdziat 1. Gdzie i jak uzywa¢ w ustudze Power BI
skryptow jezyka R i Python?

Marzedzia gléwne Wastaw Modelowanie Widok Pomoc

& |am iE KRE:

Pobierz Skoroszyt programu Zestawy danych ustugi Power 50L  Wprowadi Dataverse
dane v Excel BI Server  dane

howek L. Dane
Typowe Zrédla danych

rﬁ Skoroszyt programu Excel

5:! Zestawy danych ustugi Power Bl
[?_7 Przephywy danych ustugi Power Bl
@ Dataverse

[B SQL Server

[% Analysis Services

[f Plik tekstowy lub CSV

E% Internet

P Zrbdio danych CData

|__E|= Puste zapytanie

Po zatadowani

EE"_ Aplikacje szablondw ustugi Power Bl

Wiecej... I:} Polacz sie z danymi z wielu Zrodet

Rysunek 1.1. Przegladanie dodatkowych tgcznikéw pozwalajgcych na zatadowanie danych



Pobierz dane

@) x | Wszystkie

Wszystkie <% Skiyptjezyka R
Inne <> Skryptw jgzy%pﬁhon

Certyfikowane faczniki Aplikacje szablonu Potgz

Rysunek 1.2. Skrypty jezyka R i jezyka Python w oknie Pobierz dane

Skrypt w jezyku Python
Skeypt

Skrypt jest uruchamiany przy uzyciu nastepujacej instalacji jezyka Python: CAUsers\User\Anaconda3.
Aby skonfigurowad ustawienia i zmienié instalacje jezyka Python, ktéra ma by¢ uruchamiana, przejdi do obszaru Opcje i
ustawienia,

o

Rysunek 1.3. Okno z edytorem skryptéw Pythona



Skrypt jezyka R

Skrypt
[

1. Jezyk R nie zostal zainstalowany. Aby zainstalowad jezyk R i rozpoczac wykonywanie skryptow, wybierz pozycje
Opeje i ustawienia > Opegje > Skrypty jezyka R.

Jalk zainstalowad jezyi R

Rysunek 1.4. Okno z edytorem skryptéw R

Plik Narzedzia gléwne Wistaw Modelowanie Widok Pomoc

0 & |l B bE © |

Widej I:D Pobierz Skoros rogramu Zestawy danych ustugi Power 50L Wprowadi Dataverse Naji
| zyt prog Wy danycl g P 3
¥ dane v Excel Bl Server  dane Zre

Schowek Typowe Zrodla danych Done
o m Skoroszyt programu Excel

E d'_‘@ Zestawy danych ustugi Power Bl

ﬂg [?_7 Przephywy danych ustugi Power Bl
@ Dataverse
[B salServer
[% Analysis Services
[ Pk tekstowy lub CSV
[é Internet Importuj dane ze strony internetowej.
[% Zrédio danych OData
[Er Puste zapytanie

EE Aplikacje szablondw ustugi Power Bl PO Zal’ad owaniu

Wiecej...

Rysunek 1.5. Aby zaimportowad dane ze strony internetowej, wybierz tacznik Internet
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Z sieci Web

® Podstawowy O Zaawansowane
Adres URL

bit.ly/iriscsv

RS

Rysunek 1.6. Importowanie danych teczéwek z Internetu

o X

bit.ly/iriscsv
Pachodzenie pliku Ogranicznik Wykrywanie typu danych

65001: Unicode (UTF-8) - | [ Przecinek * | [ Na podstawie pierwszych 200 wier... ~ B
Columnl Column2 Column3 Column4d Column5

sepal_length | sepal_width  petal_length | petal_width  species 2
51 35 14 02 setosa

48 3 14 0.2 setosa

47 32 13 02 setosa

46 31 15 02 setosa

5 3.6 14 0.2 setosa

54 39 17 04 setosa

46 34 14 03 setosa

5 34 15 02 setosa

44 29 14 02 setosa

49 31 15 0.1 setosa

54 37 15 02 setosa

48 34 16 0.2 setosa

48 3 14 01 setosa

43 3 11 01 setosa

5.8 4 12 0.2 setosa

57 44 15 04 setosa

54 39 13 04 setosa

51 35 14 03 setosa

57 38 17 03 setosa

ﬂ Dane w podgladzie zostaly obciete z powodu ograniczen rozmiaru. v

P

[ wyocrenni tabele pray wiyciu prayidadéw | zatzau) | (| preskszistéaane | ) anu

Rysunek 1.7. Podglad zaimportowanych danych

| Bez tytutu — Edytor Power Quer - o X
Nmm.m Dossfoume  Widok  Noredda  Pamoc - €
% S e Tp danyen: Tekst &y, By e he (hscikounny | XQ o= 3 (Tygonometrycme -

= S Il =& o 10 R P
wediug  jako nagiowkow+ i Zicwierze  =lizmieinawe 5 Kolumnys v S5 Analizu) - - - - Informacie ~ skiyptiezkaR jezyka
Tabela Dowolna kolumna Kolumna tekstu Kolumna liczb Kolumna daty i godziny Skiypty
Zapytania [1] < Jx | = Table.TransfornColumTypes(Zrédto, {{"Colunnl”, type text}, {"Colum2®, type text}, {"Column3", type textl, «~ || Ustawienia zapytania x
£ irsesv. . 48, Column1 [~ ] 8 Column2 [~] A8 Column [=] A8, Colurmnt [~ 4B, Columns [-] 4 WEASCIWOSCI
sepal_length sepal_width petal_length petal_width spedies ]
2 51 3s 14 02 setosa ) rsesv
3 49 5 14 02 setosa Wszystiie wiasciwosci
4 a7 32 13 02 setosa
- 1 s 02 cetonn 4 ZASTOSOWANE KROKI
6 5 36 14 02 setosa Zisdio kit
7 |54 En) 17 04 setosa s Ei=Ei
3 46 38 14 03 setoss
9 s 38 15 02 setoss
10 44 28 14 02 seross
1 a3 a1 1s 01 seross
12 54 37 15 0.2 setosa

Rysunek 1.8. Narzedzia skryptowe jezyka R i Python w programie Power Query Editor



Uruchom skrypt jezyka Python
Wprowadz skrypty jezyka Python do edytora, aby przeksztatcac i ksztattowad dane.

Skrypt
# Element 'dataset' zawiera dane wejsciowe dla skryptu

Skrypt jest uruchamiany przy uzyciu nastepujacej instalagji jezyka Python: CA\Users\User\Anaconda3.
Aby skonfigurowaé ustawienia i zmienic instalacje jezyka Python, ktora ma by¢ uruchamiana, przejdz do obszaru Opgje i

ustawienia.

o

Rysunek 1.9. Edytor skryptéw w Pythonie

Uruchom skrypt jezyka R
Wprowadz skrypty jezyka R do edytora, aby przeksztatcac i ksztattowac dane.

Skrypt
# Element 'dataset’ zawiera dane wejsciowe dla skryptu

¢ jezyk R i rozpoczad wykonywanie skryptow, wybierz pozycje

1. Jezyk R nie zostal zainstal . Aby zair
Opdje i ustawienia » Opcje > Skrypty jezyka R.

Jak zainstalowaé jezyk R

Rysunek 1.10. Edytor skryptéw jezyka R

] | =1 Bez tytutu — Edytor Power Query

Przeksztat Do
|| X EE
aft O]

Zamknij i MNowe Ostatnio Wprowadz
zastof{nj~  Zrddio v uzywane Zrédla~  dane 2
Zamknij Nowe zapytanie z
Zamknij i zastosuj
b

Zamknij okno edytora zapytan i
zastosuj wszelkie oczekujace zmiany. 'C Columnl

1 | sepal_length
| 2 51

Rysunek 1.11. Aby zaimportowac dane teczéwek, kliknij Zamknij i zastosu;j
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Wizualizacje >

Utwdrz element wizualny
=

L= =
P 04 M B ik 2
M ¥ QO E
QWA EEH
B EaER y|E
A-NRARES

Rysunek 1.12. Wizualizacje za pomocg skryptéw w jezykach R i Python

Wiacz elementy wizualne skryptu
Musisz wigczyc wizualizacje skryptow, aby rozpoczad tworzenie

skryptu Python. Wizualizacje skryptow mogg wykonywac kod skryptu,
ktéry moze stanowi¢ zagrozenie dla bezpieczeristwa lub pryuﬂnos}ci.

I [ |

Rysunek 1.13. Wtaczenie wykonywania kodu skryptéw



Plik MNarzedzia glowne Wstaw Modelowanie Widok Pomoc Format Dane/przechodzenie do :

b B L & BEOD| P

Pobierz Skoroszyt programu Zestawy danych ustugi Power 5QL  Wprowadz Dataverse Najnowsze | Przeksztatc ¢
5 Malarz formatéw | danew Excel Bl Server  dane
Schowek

Zrodia~ dane v
Dane Zapytar
I - | |
il «
I I <
B I
=
=
ﬁg |5 = = | =
v &

Edytor skryptow jezyka Python

Przeciggnij pola do obszaru Wartosci w okienku Wizualizacja, aby
zacza¢ tworzyc¢ skrypt.

Strona 1 +

Rysunek 1.14. Uktad ekranu tworzenia wizualizacji w Pythonie

1X g
.'ll i ~— Power Bl
’ i -~ Report Server
Power Bl Service, “. Power Bl Embedded a5l -
., 5 oo ry
34 ,’_\3\ i g e
X< S o O .
= Q b ", -
‘% ‘| ;l c? Folt el
o, 10O v VPERIRE - -7
O -—=" )
..' Twoj PC ,“«f Twoj smartfon tablet
llll
Nll-ﬂ
Mobile
Power BI Power Bl Desktop
Desktop Report Server

Rysunek 1.15. Interakcje miedzy produktami ustugi Power BI
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Report Server
Power Bl Service

Power BI Power Bl Desktop
Desktop Report Server

Rysunek 1.16. Zgodnos¢ produktéw ustugi Power Bl z jezykami R i Python

Rozdziat 2. Konfigurowanie jezyka R na potrzeby ustugi
Power BI

Dekompozycja
pojedynczej wartosci

Dekompozycja QR

Czas

——

Wersja jezyka R

Analiza gtéwnego | [@1] R-3.41 (1 watek)
komponentu
F® Microsoft R Open 3.4.1 (1 watek)

+ [@] Microsoft R Open 3.4.1 (4 watki)
(@] Microsoft R Open 3.4.1 (8 watkéw)

Mnozenie macierzy

Liniowa analiza |
dyskryminacyjna

Faktoryzacja + }
0

Cholesky'ego

50 100

Rysunek 2.1. Catkowity czas, jaki uptynat dla kazdego z testow poréwnawczych na tej samej
maszynie



MRAN
Gtéwna witryna CRAN PSétnoc UTC CRAN Microsoft

Kopia
lustrzana -
B
Codziennie
cran.wu.ac.at cran.microsoft.com
Serwer punktéw
kontrolnych z wykonywanymi
codziennie migawkami

Rysunek 2.2. Proces utrwalania codziennej migawki repozytorium CRAN w repozytorium
MRAN

Microsoft R Application Network

Home About R Microsoft R Open R Packages R Community R Tools

CRAN Time Machine

The Comprehensive R Archive Network (CRAN). maintained by the R Project. is updated frequently with new R packages
reproducibility for Microsoft R Open (and older Revolution R Open) releases and the checkpoint package.

See another snapshot:  MICROSOFT ROPEN[£02]  TODAY | Select ]

Now viewing CRAN snapshot from: Default repository date for Microsoft R Open 4.0.2)

Download and Install R

Precompiled binary distributions of the

» Download R for Linux
CRAN * Download R for (Mac) OS X
Mirrors ¢ Download R for Windows

Rysunek 2.3. Proces utrwalania codziennej migawki repozytorium CRAN w repozytorium
MRAN

Rysunek 2.4. Program rGUI zainstalowany wraz z dystrybucjag CRAN R
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Requirements and Limitations of R packages
There are a handful of requirements and limitations for R packages:

e Current R runtime: Microsoft|R 3.4.4 /

Rysunek 2.5. Wersja MRO uzywana przez ustuge Power BI

¢ Does R run under my version of Windows?
+ How do I update packages in my previous version of R?
» Should I run 32-bit or 64-bit R?

Please see the R FAQ for general information about R and the R

« Patches to this release are incorporated in the r-patched sn:
¢ Abuild of the development version (which will eventually

* Previous re!eases

Note to webmasters: A stable link which will redirect to the curre
<CRAN MIRROR>/bin/windows/base/release html.

Rysunek 2.6. Link do poprzednich wersji dystrybucji CRAN R dla systemu Windows

See another snapshot: MICROSOFT ROPEN 3.44  TODAY | Select i)

Now viewing CRAN snapshot from: 2018-04-01 (Default repository date for Microsoft R Open 3.4.4)

Rysunek 2.7. Domyslna data repozytorium dla MRO 3.4.4

# Things you might want to change

# options (papersize="ad4")
# options (editor="notepad")
options (pager="internal")

set the default help type
options (help type="text")
9 options (help type="html")

@ JohWne W=
b

e

set a site library
.Library.site <- file.path(chartr("\\", "/", R.home()), "site-library")

-
[3*]
o e

set a CRAN mirror
local ({r <- getOption("repos")
£["CRAN"] <- "http://my.local.cran"

options (repos=r)})

[
w
e e e e

Give a fortune cookie, but only to interactive sessions
(This would need the fortunes package to be installed.)
if (interactive())

fortunes:: fortune()

N}
=
oo e -

Rysunek 2.8. DomysIna zawartos¢ pliku Rprofile.site



RStudio Desktop

Open Source License

Free

DOWNLOAD
)

Learn more

Rysunek 2.9. PrzejdZ do strony pobierania srodowiska RStudio

RStUle DESktOp 1.4.1103 -release notes

1 « InstallR. Rstudio requires R3.0.1+.

2 « Download RStudio DESktOp. Recommended for your system:

mEl DOWNLOAD RSTUDIO FOR WINDOWS
1.4.1103 | 156.96MB

R

Requires Windows 10/8/7 (64-bit)

Rysunek 2.10. Pobieranie srodowiska RStudio dla systemu Windows

Ostatnio dodane

E  RStudio

{5 Rx64412

Rysunek 2.11. Uruchom srodowisko RStudio z menu Start
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© rStudio
File Edit Code View Plots Session Build Debug Profile | Tools | Help
© -/0pice- H B & A Gotofiemunction B8 - Install Packages...

Check for Package Updates...

Version Control >
Console Terminal ~  Jobs -
@ R344 . ~/ = Shell...

Terminal »
R version 3.4.4 (2018-03-15) -- "Someone to Lean -
Copyright (c) 2018 The R Foundation for Statisti Jobs
Platform: x86_64-w64-mingw32/x64 (64-bit) Addins >

m »

R is free software and comes with ABSOLUTELY NO

You are welcome to redistribute it under certain “

Type "license()' or 'licence()' for distribution  KeéyboardShortcutsHelp  Alt+Shift+K
Modify Keyboard Shortcuts...

R is a collaborative project with many contribut Show C § Pal Ctrl+Shift+P

Type "contributors()’ for more information and
‘citation()’ on how to cite R or R packages in ; :
QO P g P i Gk

Type "demo()’ for some demos, "help()' for on-1i

‘help.start()" for an HTML browser interface to #
Type 'q()" to quit R.

See: Etps://rm.n!croso!t.con/. ’

gc oo
CRAN

“https://mran.microsoft. com/snapshot/2018-04-01" «
> |

Rysunek 2.12. Domyslny silnik jezyka R wybrany w programie RStudio



—m Graphics Advanced ]—
R General — I
g Code R Sessions
o R version: >
2 Console | (64-bit] CAProgram Files\R\R-3.44 | Change.. |
g Appearance .
@ Choose R Installation X
L
Pane Layout
- RStudio requires an existing i R in order to work. Please select the
M Packages version of R to use.
O use your machi efault version of R64 (64-bit)
@ ’Maricdonn | 5 e ine's default version of R (32-bit)
@B sweave @ Choose a specific version of R:
[64-bit] C:\Program Files\Microsoft\R Open\R-4.0.2
47 Spelling [64-bit] C:\Program Files\R\R-4.0.2
[64-bit] C:\Program Files\Microsoft\R Open\R-34.4
@ s [64-bit] C:\Program Files\R\R-3.4.4
[64-bit] CAPROGRA~T\R\R-34~1.4
@ Publishing
B i
o Accessibility You can also customize the rendering engine used by RStudio.
) Rendering Engine: | Auto-detect (recommended) v/
& python

| ok

J [ concel | [ oty |

Rysunek 2.13. Wybierz preferowany silnik jezyka R do wykorzystania w srodowisku RStudio
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©

Nowy Opcje i ustawienia

Otwiérz raport
@ Opgje

[4% Ustawienia zrodta danych

Pobierz dane
Importuj

Eksportuj

Publikuj

Opcje i ustawienia

Rozpocznij prace

Rysunek 2.14. Otwieranie okna Opcje i ustawienia programu Power Bl Desktop

x

Opcje
GLOBALNE N Opdje skryptu jezyka R A

tadowanie daryeh Aby wybrac katalog macierzysty dla jezyka R, z listy rozwijanej

Ed p a Tz wykryta instalacje jezyl bierz pozycje Inna i

ytor Pawer Query przejdi do odpowiedniej lokalizacji.
DirectQuery
B Wykryte katalogi ghéwne jezyka R:
Obstuga skryptow jezyka R yhryte 091 gifwme o
C:\Program Files\R\R-3.4.4 N

Wykonywanie skryptow w jezy...

Zabezpieczenia Jak zainstalowaé jezyk R

Prywatnosé )

o ) Aby wybraé zintegrowane frodowisko projektowe (IDE,

Ustawienia regionalne integrated development environment) jezyka R, ktére ma byé

Altualizacje uruchamiane przez program Power Bl Desktop, z listy rozwijane)

Dane uzycia wybierz wykryte Srodowisko IDE lub wybierz pozycje Inne, aby

Diagnestyka przejic do innego srodowiska IDE na maszynie.

Funlcje w wersji zapoznaweze) Wyhkryte érodowiska IDE jezyka R:

Autoodzyskiwanie R Studio -

Ustawienia raportu Dowiedz sie wiecej MNgodowiskach IDE jezyka R
BIEZACY PLIK

Zmier tymczasowg lokalizacje magazynu
tadowanie danych .
Uwaga: czasami niestandardowe wizualizacje jezyka R

Ustawienia regionaine automatycznie instaluja dodatkowe pakiety. Aby dziataty, nazwa

Prywatnost folderu magazynu tymczasowego musi by€ zapisana przy uzyciu v

Autoodzyskiwanie W znakiw alfabetu facifiskiego (iter alfabetu angielskiego).

oK [ Anuluj |

Rysunek 2.15. Wybieranie silnika jezyka R i sSrodowiska IDE do pracy w programie Power BI
Desktop



R script editor

A\ Duplicate rows will be removed from the data. X

1 # The following code to create a dataframe and remove duplicated
rows is always executed and acts as a preamble for your script:

# dataset <- data.frame(attribute)

2
3
4 # dataset <- unique(dataset)
5
6

# Paste or type your script code here:

Rysunek 2.16. Otwieranie kodu wizualizacji jezyka R w programie RStudio

O] REditorWrapperR

1 # Input load.

SourceonSave  Q -
Please do not change #

=0

=*Run | % | Source ~| =

2 ‘dataset’ = read.csv('C:/users/Lucazavarella/Reditorwrapper_ced4a2b8l-ee88
-422d-ba9b-259caedas5280/input_df_21d18bfc-12e9-4156-9b01-26cbBe28c724.csv’,
check. names = FALSE, encoding = "UTF-8", blank.lines.skip = FALSE);

3 # original script. Please update your script content here and once completed
copy below section back to the original editing window #

-

# The following code to create a dataframe and remove duplicated rows is

always executed and acts as a preamble for your script:

VWS wW

# dataset <- data.frame(attribute)
# dataset <- unique(dataset)

# Paste or type your script code here:

Rysunek 2.17. Debugowanie kodu wizualizacji jezyka R w programie RStudio

7 % % 3 0o 4+ @ % o

0
=

=i

Your Logo

Home

Favorites

Recent

Create

Datasets

Apps

Shared with me
Deployment pipelines
Discover

Learn

Workspaces

’, My workspace

Rysunek 2.18. Strona gtéwna ustugi Power BI

Good afternoon, Luca

Find and share actionable insights to

Favorites + frequents

My
workspace
Workspace

Data stories from the Power Bl Com

THE DEFINITIVE ' S TR

100
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Power Bl Desktop

bezptatnie

Brama danych

Y

Paginated Report Builder

Il
<

Power Bl dla urzadzen przenoénych

Analizuj w programie Excel (aktualizacje)

Rysunek 2.19. Menu pobierania na stronie gtéwnej ustugi Power BI

taczenie z lokalnymi zrodtami danych przy uzyciu
bramy ustugi Power BI

Zachowaj aktualnodé pulpitdw nawigacyjnych i raportdw, laczac sie z lokalnymi Zrédtami danych bez
koniecznosci przenoszenia danych. Wykonuj zapytania wzgledem dutych zestawéw danych oraz korzystaj
2 istniejgcych inwestycji. Uzyskaj elastycznodé, ktérej potrzebujesz do spelnienia potrzeb Twoich i
Twojej organizagji.

Pobierz tryb standardowy » Pobierz tryb osobisty »

Rysunek 2.20. Pobierz wersje bramy danych dla trybu osobistego

C;} On-premises data gateway (personal mode) instalacja

Przygotowywanie do wykonania operagji zainstaluj wzgledem bramy on-premises data gateway
(personal mode).

Przejrzyj minimalne wymagania na potrzeby instalacji lokalnej bramy danych. Niespelnienie tych wymagan
moze sp di ¢ waskie gardia wydajnosci.

Zainstaluj w

C\Users\User\AppData\Local\Microsoft\On-premises data gateway (personal m¢ D

Zgadzam sie na warunki uzytkowania oraz zasady zachowania poufnoéci informacii .

Rysunek 2.21. Okno instalacji bramy danych



C;}On-premises data gateway (personal mode)

Instalacja zakoriczyta sie pomyéinie.

Adres e-mail, ktéry ma by¢ uzywany z t3 bramg*

Nastepnie nalezy zalogowac sie¢ w celu zarejestrowania bramy.

Zaloguj Anulyj

Rysunek 2.22. Okno logowania do bramy danych

Ustawienia ushugi

Diagnostyka
Sieé

kaczniki

C?)On-premises data gateway (personal mode)

) Brama jest w trybie online i jest gotowa do uzycia.

Numer wersji bramy: 3000.118.2 (March 2022)
Poméz nam udoskonalié program on-premises data gateway (personal mode),

wysytajac informacgje o uzyciu do firmy Microsoft.
Przeczytaj zasady zachowania poufnoéci informagji online

Rysunek 2.23. Uruchomiona brama danych
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Ustugi w chmurze

Azure VM Windows Server

Lokalna
brama danych

1

1

1

1

1

1

1

1

4 1

4 1
S ) 1

1

ul j |

- _ : 1
.............................. . |

Ustuga Power Bl Uzytkownik !
:

1

1

1

1

nservice Tryb osobisty CRANR
U
i Zasoby lokalne P ~
1 , i .
| N k Zrédta danych :
1 ml Windows | |
i W server | ’ !
1 I ' I
1 . |
: . Wielu b LOkZIna h ] SQL Server Pliki, I
i uzytkownikéw rama danyc Osiagalne 1 Analysis Services SharePoint |
: ) rédta | < P 1
: | danych : F Ak :
i = I
: ‘ Microsoft* ,
1
i

. . Inne Zrodta
\_Tryb korporacyjny / N Server danych__*

Rysunek 2.24. Architektura korporacyjna umozliwiajaca uzywanie jezyka R do transformacji
danych

Rozdziat 3. Konfigurowanie jezyka Python na potrzeby
ustugi Power BI

Python version Name Size

Python 3.9 Miniconda3 Winﬂ%ws 64-hit | 70.4 MiB
Python 3.8 Miniconda3 Win\cT;lws 64-bit 69.8 MiB
Python 3.7 Miniconda3 Windows é4-bit 68.1 MiB
Python 3.9 Miniconda3 Windows 32-bit 66.5 MiB
Python 3.8 Miniconda3 Windows 32-bit 65.6 MiB
Python 3.7 Miniconda3 Windows 32-bit 64.2 MiB

Rysunek 3.1. Pobieranie najnowszej dostepnej wersji Minicondy



2 Miniconda3 py39 4.11.0 (64-bit) Setup —

Advanced Installation Options:
FiD ANACONDA.  customize how Anaconda integrates with Windows

Advanced Options

[] add Miniconda3 to my PATH environment variable

Mot recommended. Instead, open Miniconda3 with the Windows Start

menu and select "Anaconda (64-bit)". This "add to PATH" option makes

Anaconda get found before previously installed software, but may
\muse problems requiring you to uninstall and reinstall Anaconda.

1 RegisﬁﬂMinimndaS as my default Python 3.9

This will 3 other programs, such as Python Tools for Visual Studio
PyCharm, Wing IDE, PyDev, and MSI binary packages, to automatically
detect Anaconda as the primary Python 3.9 on the system.

Anaconda, Inc,

< Back Install

Cancel

Rysunek 3.2. Ustaw Miniconde jako domyslny silnik Pythona 3.9
- Anaconda3 (64-bit)

= Anaconda Powershell Prompt (minic...

\ = Anaconda Prompt{minicondaﬁk

Rysunek 3.3. Narzedzia wiersza polecenia dystrybucji Anaconda przydatne do interakgji

z Minicondg
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Rysunek 3.5. Po utworzeniu nowego srodowiska wirtualnego nadal jestes w starym, zwanym
.base”

Rysunek 3.7. Aktywacja nowego srodowiska



Rysunek 3.9. Sprawdzanie, czy wszystkie wybrane pakiety Pythona zostaty zainstalowane

Requirements and Limitations of Python packages

There are a handful of requirements and limitations for Python packages:

* Current Python runtime: Pytho

Rysunek 3.10. Obstugiwana wersja jezyka Python dla wizualizacji w ustudze Power B

Rysunek 3.11. Domyslna Sciezka w programie Anaconda Prompt
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Clone @
HTTPS SSH GitHub CLI

https://github.com/PacktPublishing/E

e

Use Git or checkout with SVN using the web URL.
[ﬁ] Open with GitHub Desktop
) Download ZIP {FD

Rysunek 3.12. Pobieranie catego spakowanego repozytorium

depende I.\r_ g
thon

Rysunek 3.13. Uruchom skrypt Pythona, aby wygenerowac plik YAML

< v A «“ Windows (C:) » Users » LZavarella » py-environments
Name - Date modified
g 01-create-pbi-service-py-packages-env-yaml-file.py 2021-02-05 1611
|| visuals_environment.yaml 2021-02-05 22:58

Rysunek 3.14. Poprawnie utworzony plik YAML

(pbi visuals env) C:\Users\LZavarella\py-environments>python --version

thon 3.7.7

Rysunek 3.15. Nowe srodowisko wirtualne zawiera prawidfowa wersje Pythona



Install Update
Ty e ' Description

\
Instammm: (7) Configuring Repositories
| Repodtory (CRAN) v

separate multiple with space or comma):
| reticulate ‘ |
Inshlltolemry'
| D:/L.Zavarella/Documeqts/Riwin-library/4.0 [Defaul] v
(] Install dependencies \
nstall | [ Cancel |

Rysunek 3.16. Instalowanie pakietu reticulate

Python interpreter:
| (No interpreter selected)

Rysunek 3.17. Ustaw preferowany interpreter jezyka Python w RStudio
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© RStudio
File Edit Code

View Plots Session B

-|@ & 5B & A Gotofii

g2* x
- .

| Create a new Python

RScnp’t Ctrl=Shift=N
Il_\ R Notebook
© \R Markdown...
‘R’ Bhiny Web App..
@ Aumber AP
Tekxt File
T Ca File
® | Python Script
® | SQL Script script
® | Stan File

I

Rysunek 3.18. Tworzenie nowego skryptu Pythona w RStudio

©' Untitled1* % #] Untitled2* *

| Environment

= | %4 | _# Source Script ~

= N WA
1
£
a=n.2 or selection
(Ctrl+Enter)
21

Console  Terminal ~  Jobs -
~f A

Run the current line

r [R interface object]
values

sys <module "

Python

=[] Files Plots Packages Help Viewer

pefault CRAN mirror snapshot taken on 2020-07-1

6.
see: https://mran,microsoft.com/.

—

> reticulate: :repl_python()

Python 3.9.1 (C:/users/Lzavarella/miniconda3/en

vs/pbi_powerquery_env/python. exe)

Reticulate 1.18 REPL -- A Python interpreter in

R.
>»> a= [1, 2]
>>>

-

-

pata
a [, 21

Bl instail | @ update
Name

User Library

()] rappdirs

(] reticulate

System Library

[« base

] boot

] checkpoint

History Connections  Tutorial
&2 I | 5 import Dataset -
M Bl Main Module ~

" (built-in)>

Inte

Boo

Rysunek 3.19. Uruchom pierwszy skrypt Pythona w RStudio



Pyt ho H|

e i g (multi-thre d, r

Reload Required

ﬁ Python for VSCode 023 24N
‘ Python language extension for
Thom: : r
5| (o
5

Rysunek 3.20. Uruchom pierwszy skrypt Pythona w Visual Studio Code

4] Open Folder

« v 4 |5 » ThisPC » Documents »
Organize » Newfolder[:{
o Name

# Quick access

[ Desktop o+

4 Downloads

|5] Documents o+

&= Pictures g y Hello

Rysunek 3.21. Utworz nowy folder w locie i wybierz go w oknie Open Folder

Rysunek 3.22. Na palecie polecen wybierz opcje Python: Select interpreter
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Enter interpreter path..

Rysunek 3.23. Wybierz preferowane srodowisko

» OUTLINE
» TIMELINE

¥ ¥ main® < Python 3.9.1 64-bit ('pbi_powerguery_env': conda)

Rysunek 3.24. Sprawdz wybrane srodowisko na pasku stanu

File Edit ton View Go Run

> OPEN EDITORS \

s HELLO

print({msg)

Rysunek 3.26. Wprowadz przyktadowy kod i uruchom go
1: Python

i /UsersfUser/miniconda3/envs/pbi_powerquery_env/python.exe c

Rysunek 3.27. Twaj pierwszy skrypt Python uruchomiony w VSCode



©

Nowy Opcje i ustawienia

Otwiérz raport
Opcje
Zapisz @ Pd

Zapisz jako [4% Ustawienia zrodta danych
Pobierz dane

Importuj

Eksportuj

Publikuj

Opcje i ustawienia

Rozpocznij prace

Rysunek 3.28. Otwieranie okna Opcje i ustawienia w programie Power Bl Desktop

X
Opcje
GLOBALNE I Opcje skryptow w jezyku Python A
tadowanie danych Aby wybraé katalog macierzysty dla jezyka Python, z listy
rozwijanej wybierz wykryta instalagje jezyka Python lub wybierz
Edytor Power Query . . L L -
pozyge Inna | przejdz do odpowiedniej lokalizaggi.
DirectQuery
Wk katalogi ghowne jezyk hon:
Obshuga skryptow jezyka R ykryte ogi gldwne jezyka Python
Inne
Wykonywanie skryptow w jezy... |/
Zabezpieczenia Ustaw katalog macierzysty jezyka
Prywatnosé CAUsers\User\miniconda3\envs\pbi_powerquery_e
Ustawienia regionaine Jak zainstalowad jezyk Python
Aktualizagie
Dane uzycia Aby wybraé zintegrowane rodowisko projektowe (IDE,
D " integrated development environment) jezyka Python, ktére ma
agnostyka
fagnosty by¢ uruchamiane przez program Power Bl Deskiop, z listy
Funkeje w wersji zapoznawczej rozwijanej wybierz wykryte srodowisko IDE lub wybierz pozycje
Autoodzyskiwanie Inne, aby przejéé do innego srodowiska IDE na maszynie.
Lictmaneria rpostu Wykryte érodowiska IDE jezyka Python:
3 Visual Studio Code -
BIEZACY PLIK
tadowanie danych Dowiedz sie wiecej o srodowiskach IDE jezyka Python
Ustawienia regionalne
Prywatnosé Zmier tymczasowa lokalizacje magazynu
Autoodzyskianie [¥) U\'\.raga: .czasalrni ni.esltandhardo.»r'e wizua‘li.zafcjehjlqrﬁlca. ij?hcm b

oK Anuihyj

Rysunek 3.29. Konfigurowanie srodowiska Pythona i sSrodowiska IDE w ustudze Power BI
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Przeciagnij pola do obszaru Wartosci w okienku Wizualizacja, aby zaczac tworzy¢ skrypt.

Rysunek 3.30. Otwieranie kodu wizualizacji w Pythonie w srodowisku VSCode

% PythonEditorWrapper.PY X p M -

C: > Users > LucaZavarella > PythonEditorWrapper_Scacc6d5-9953-47b5-9e5f-526d75ecdcSb > @ PythonEditorWrapper.PY

1

WV E WwN

o e
Vs wN @

-
o

17
18
19
20
21
22
23
24

# Prolog - Auto Generated #
import os, uuid, matplotlib
matplotlib.use( 'Agg')
import matplotlib.pyplot
import pandas

import sys
sys.tracebacklimit = @

os.chdir(u'C: /Users/LucaZavarella/PythonEditorWrapper_Scacc6d5-9953-47b5-9e5f-526d75ecd4c5b" )
dataset = pandas.read_csv('input_df_bf3c1343-a225-45%e-2a93-b6aba973d912.csv")

matplotlib.pyplot.figure(figsize=(5.55555555555556,4.16666666666667), dpi=72)
matplotlib.pyplot.show = lambda args=None,kw=None: matplotlib.pyplot.savefig(str(uuid.uuidl()))
# Original Script. Please update your script content here and once completed copy below section
back to the original editing window #

# The following code to create a dataframe and remove duplicated rows is always executed and
acts as a preamble for your script:

# = pandas.DataFrame()
# = .drop_duplicates()

# Paste or type your script code here:

# Epilog - Auto Generated #
os.chdir(u'C:/Users/LucaZavarella/PythonEditorWrapper_Scacc6d5-9953-47b5-9e5f-526d75ec4c5b’ )

Rysunek 3.31. Debugowanie kodu wizualizacji Pythona w srodowisku VSCode



Ustugi w chmurze

Azure VM Windows Server

Lokalna
brama danych

Uzytkownik

Ustuga Power BI

nservice Tryb osobisty CRANR
USSR U RPN R
i Zasoby lokalne Lemmmmmm oo -~
1
! — / Zrédta danych k
i =- Windows : Y :
1
: Wl Server | ‘ |
1 | ' |
1 . |
‘ . Wielu b LOkZIna h ,: SQL Server Pliki, I
1 uzytkownikéw rama danyc Osiggalne 1 Analysis Services SharePoint |
: ) srodfa | - |
‘ | danych : Ak :
1
: d Microsoft: ——~ !
1 \
1
1

. . Inne zrodta 1
\ Tryb korporacyjny ) v .*SQL Server danych_ i

Rysunek 3.32. Architektura korporacyjna do wykorzystywania jezykéw Python i R
w transformacjach danych

Rozdziat 4. Importowanie nieobstugiwanych obiektow
danych

B project: (None) ~

-

ORJ New Project... N
P

Open Project in New Session...

Close Project
test-profile
Clear Project List

Project Options

Rysunek 4.1. Tworzenie nowego projektu w RStudio
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New Project Wizard

Directory name:

Back Create New Project

[ importingvrds-filesl

Create project as subdirectory of:

| C:/Users/LZavarella/Documents

| Open in new session

| Create a git repository

| Use renv with this project

Create Project ‘{b: Cancel

Rysunek 4.2. Tworzenie nowego folderu projektu

Rysunek 4.3. Zataduj obiekt tibble z danymi populacji

> data("population™)

> # Rzuc€my okiem na obiekt tibble z danymi populacji

> population

# A tibble: 4,060 x 3

country year population
<chr> <Tric> <Trt>
1 Afghanistan 1995 17586073
2 afghanistan 1996 18415307
3 afghanistan 1997 10021226
4 afghanistan 1998 19496836
5 afghanistan 1999 19987071
6 afghanistan 2000 20595360
7 Afghanistan 2001 21347782
8 afghanistan 2002 22202806
9 afghanistan 2003 23116142
10 Afghanistan 2004 24018682
# ... with 4,050 more rows

> population %>%
+ distinct(country) %>%
+  pull()

1]
[3]
[3]
[71

a0 ] gt . ey

[21.]
[213]
[215]
[217]
[219]
>

"afghanistan”
"algeria”
"andorra”
"anguilla”

Ui Ko can”

“venezuela (Bolivarian Republic of)”

"wallis and Futuna Islands"
"vemen"
“"Zimbabwe"

Rysunek 4.4. Lista ré6znych krajow

"Albania”

"american samoa”
"Angola”

"antigua and Barbuda”

f&—

" vanuatu”

"viet Nam”

"west Bank and Gaza strip”
"Zambia"



> nested_population_thl <- population %%

+ tidyr::nest( demographic_data = -country )
> nested_population_tbl

# A tibble: 219 x 2

country demographic_data

<chr>
1 afghanistan tibble [19 x 2]>
2 Albania Xtibb]e [19 x 2]>
3 Algeria <tibble [19 x 2]>
4 American Samoa <tibble [19 x 2]>
5 Andorra <tibble [19 x 2]>
6 Angola <tibble [19 x 2]>
7 Anguilla <tibble [19 x 2]>
% Antigua and Barbuda <tibble [19 x 2]>
9 Argentina <tibble [19 x 2]>
10 Armenia <tibble [19 x 2]>
# ... with 209 more rows

Rysunek 4.5. Obiekt tibble z zagniezdzonymi danymi demograficznymi

Files Plots Packages Help Viewer

Qi NewFolder | @ Delete =) Rename | ¥ More ~

|:| D: > LZavarella > OneDrive » MVP > Packt Bock > Code
A Name

t.

Rhistory
#] Rprofile
97 01-create-object-to-serialize.R

@]
Q]
@]
o]
@]

&

@] 02-deserialize-object-from-rds.R

03-deserialize-object-from-rds-in-power-bi.R

04-create-plots-cbject-to-serialize.R

05-deserialize-plots-object-from-rds.R
06-deserialize-plots-object-from-rds-in-power-bi.R

07-deserialize-plots-df-into-r-visual.R
importing-rds-files.Rproj /

L ]
B

nested_population_tbl.rds I

O 0
-

plot_lst.rds
selected_countries_tbl.rds

Rysunek 4.6. Poprawnie utworzony plik RDS
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Populacja globaina kraju: Sweden

BEDDDOD

EBOGD00

199% 2000 2005 2m0
Rysunek 4.7. Wykres szeregéw czasowych wzrostu liczby ludnosci dla Szwecji

sweden_population_tbl <- deserialized_tbl %%
filter( country == "Sweden” ) %%
pull( demographic_data ) %%
pluck(1)
sweden_population_tbl
A tibble: 19 x 2
year population
<Tnt> <int>
1995 8826720
1996 8849420
1997 8859106
1998 8861204
1999 8863595
2000 8872284
2001 8888444
2002 8911156

=V + + 4+ V

Rysunek 4.8. Zawarto$¢ danych demograficznych Szwecji zorganizowanych w obiekcie tibble

o X
Navigator
R sweden_population_tbl &
Display Options ~ Dé year population
JH RE 1995 5826720 n
O EA deserialized_tbl 1956 faagaz0
- E 1997 8859106
sweds lation_tbl
en_popuiation 1998 8861204
1999 5863505
2000 5872284
2001 8888444
2002 8911156
2003 8941754 v
N4 RAR12R?
Load I Transform Data I l Cancel ]

Rysunek 4.9. Importowanie zdeserializowanej ramki danych do ustugi Power BI



@ Name | sweden_population...

Structure

ol X
i- """""""" ; year Z‘ population |z|
| © 1995 8826720
iE 1996 8849420
1997 8859106
1998 5861204
1995 8863595

Rysunek 4.10. Ramka danych zostata poprawnie zaimportowana

Power Query
p— Podziat ciggow
—
o 0
Ié readRDS to_string_of_bytes S:rr—bdi:]cj
—
Ii/‘ —
Plik RDS G100t
Lista Lista Obiekt Dataframe
wykreséw ciggow bajtow zawierajacy fragmenty

___.---~Ciagow znakow

ﬂ/VizuaIizacja’Wk \
1
Fragmentator Scalanje fragment 5 -—
Sw
Paste(..., —
_,,/’ CO”ap56=m:) 9631 from_byte_to_string -
Ciag B Wykres

Jeden kraj bajtéow populagji kraju

Obiekt Dataframe
zawierajacy fragmenty
\ciqgéw znakéw /

Rysunek 4.11. Deserializowanie zawartosci pliku RDS do wizualizacji jezyka R

Nawigator
~ plots_df
Opdje wyswietlania ~ DJ country_name chunk_id plot_str
4 RI3] France 1 58 0a 00000003 00 04 (
F 2000 00 De ff 00 00 0O 02
| = ﬁ plots._df | rance
France 3 657373696f6e 73496
v % selected_countries_df
France 400 00 fe 00 00 00 f4 00O
O8 tmpdf France 5000 00 13 00 00 00 07 00
Erzmrao AL e N s O nn o nenone ©

Rysunek 4.12. Wybierz dwie ramki danych zawierajgce przydatne dane
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Plik MNarzedzia gtowne Pomoc Narzedzia tabel

& Nazwa| plots_df | i ﬁ B @

Oznacz jako tabele Zarzqdzagi}e MNowa Szybka MNowa Mowa

dat ~ relacja miara miara kolumna tabela
Sminr Dodaj, edytu) lub usun relacje miedzy tabelami. perea
w X <
COUNtry_name E chunk_id IE‘ plot_str B
E France 1 58020000000300040002000305000000000643

Rysunek 4.13. Przycisk Zarzadzanie relacjami
Zarzadzanie relacjami

Aktywmne Z: tabela (kolumna) Dwo: tabela (kolumna)
o plots_df [country_name) selected_countries_df (country_name)

Rysunek 4.14. Automatycznie wykryta relacja miedzy tabelami

Struktura

linll X

| name |E| chunk_

= Raport

Tance
ﬂg France
France
Rysunek 4.15. Ikona Raport
&« Wizualizacje >

Utworz element wizualny

=]
= 2
5 r— [—}

Fragmentat: t; [E lgl
w EHERPYE
B Wz

Rysunek 4.16. lkona fragmentatora



Pola 2

| £ Wyszukaj

> BB plots_df
e E selected_countries_df

%j country_name

Rysunek 4.17. Wybierz kolumne country_name dla wizualizacji fragmentatora

Wizualizacje >

Formatuj element wizualny

¥ R

| £ Wyszukaj |

Wizualizacja Og...
“ Ustawienia fragmentatora
> Opcje

 Wybaor
Wybér pojedynczy mn
o

Rysunek 4.18. Zezwalaj tylko na pojedynczy wyboér

country_name

@ France
Germany
Italy
Sweden

Rysunek 4.19. Tak wyglada wizualizacja fragmentatora
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Wizualizacje >

Utworz element wizualny

=T @

Rysunek 4.20. Ikona elementu wizualnego skryptu R

Wizualizacje » Pola >

Utworz element wizualny

E.EE @ @\ I P Wyszukaj

i
N ~ B plots_df
EmE = v 2 chunk_d
cee AA La lmm IR = country_name
Nazwa 'plots_df'[plot_str] ~ plotpstr
== = LR ,selected_c@ntries_df

@ Eﬂ IR @ - country_name
EEERIPYE
f B WE

Wartosci

country_name W X
chunk_id X
country_name K
plot_str v X

Rysunek 4.21. Wybieranie p6l do wykorzystania w elemencie wizualnym jezyka R



Global population of Italy

country_name 6.1e+07
France
Germany
@ Italy 6.0e+07
Sweden
5.9e+07
5.8e+07
5.7e+07
1985 2000 2005 2010

Rysunek 4.22. Wyswietlanie danych populacji we Wtoszech

: Send Selection To Interactive Window

t+enter, send s

Rysunek 4.24. Wtacz wykonywanie fragmentéw kodu Pythona w interaktywnym oknie Jupyter
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.1916 64 bit (AMD64)]
ion
?" for help.

population_df = pd.read_t

port pandas as

countr: population_df.country. unique()

lation_dic

or c in countries

population_dict[c] = population_df.loc[ population_

pickle.dump( nested population dic

DataFrame

Rysunek 4.25. Uruchamianie zaznaczonych fragmentéw skryptu w programie Visual Studio Code

16 Globalna populacja kraju: Sweden

96 1

95 4

5944

9.3 1

924

91 A

50 4

8.9 1

E'B- T T T T T T T T
19950 1997.5 2000.0 20025 2005.0 20075 2010.0 20125

Rysunek 4.26. Wykres szeregéw czasowych dla Szwecji w oknie Interactive



v IMPORTING-PKL-FILES

ze-in-pkl.py
m-pkl.py

n-pkl-in-power-bi.py

serialize-in-pk
rom-pkl.py

from-pkl-ir

Rysunek 4.27. Nowy stownik zostat poprawnie zserializowany w pliku PKL

Nawigator
R sweden_population_df

Opgje wyswietlania ~ (2 year population
d Python [1] 1895 8826720
B sweden_population_df | 1556 gg4s420
1897 8855106
swed en_population_df l 1888 8861204
1599 8863555

Rysunek 4.28. Importowanie zdeserializowanej ramki danych do ustugi Power BI

&) Mazwa ‘ sweden_population...

Struktura

mw X v

year |~ | population |~

%ﬂ 1995 8826720

ﬂg\ﬂ Dane ng 8849420
1997 8859106

Rysunek 4.29. Ramka danych zostata poprawnie zaimportowana
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Power Query \
-
@ pickle.dumps +
e

int arrays + str

—
—
Plik PKL gioe
Stownik Stownik Ramlgz}danych
wykreséw ciggéw bajtéw __fragmentéw
______ .=~ tekstowych
ﬂVizuaIi;ac]E]ezyka Python \
¥
Fragmentator Scalanje fragmeméw
/—— m map(int, str_merged.split()) + /V
X bytearray(...) +
porag toUnpickle() Wykres
One country ajtow pokpu_laql
raju
Ramka danych

fragmentow
\ tekstowych /

Rysunek 4.30. Deserializacja zawartosci pliku PKL do wizualizacji Pythona

o
Nawigator
£ | plots_df )
Opcje wydwietlana ~ [z country_name  chunk_jd plot_sur
41 Bython [3] Haly ranamuz1‘.‘19&114mlmmasnuunsmuh
\‘P"’B plots_df | Ty 2 5157561052112515757 10407345 104073501073
40 e ;d cH Faly 28459211748 4545 4892 1174548454852 11745 48 4
— seted et L] 484544892117 4648454892 107 45 454848 92 117
Om tmpdf Tty 5 9211745454648 92 117 46 4845 48 52 117 45 46 48 95 ¢
Haty £ 810103 4955 10 115 103 20 53 56 10 78 115 103 4955 53

Rysunek 4.31. Zaznacz dwie ramki danych zawierajgce przydatne dane

Plik Narzedzia glowne Pomoc
AT =]
A
Wkiej Dane Zapytania | Zarzadzanie

- ¥ relacjami
Schowek Relacje

X

country_name \z‘ chunk_id El

§ faly Nazwa

E'E Dane Tryb przechowywania
Italy QOdswiezono dane

Rysunek 4.32. Przycisk Zarzadzanie relacjami

Aktywne Z: tabela (kolumna) Do: tabela (kolumna)
o plots_df (country_name) selected_countries_df {country_name)

Rysunek 4.33. Automatycznie wykryta relacja miedzy tabelami



& Wizualizacje »

Utwérz element wizualny

<
g
‘5‘ r—— [}

= OO H

EEERryE

e
Rysunek 4.34. lkona fragmentatora
Pola »
£ Wyszukaj
> H plots_df

~ B, selected_countries_df

country_name

=
> H s‘ﬁjden_population_df

Rysunek 4.35. Wybierz kolumne country_name dla wizualizacji fragmentatora

@ »  Wizualizacje >
—| Utworz element wizualny
B ¥

| ERE b E
QA MA BE | 82 1] F
e M AT Q% A

Wizuali?acjafje‘zyka I.JYTEH“E__EVI @ ﬁ R

PHE -0 B QR

Rysunek 4.36. Ikona Wizualizacja jezyka Python
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Wizualizacje » Pola

Utworz element wizualny

= | L Wyszukaj

£ 7 KR
o~ ~ B, plots_df

= E k= o2 e
m lmm 1M lea | m e = country_name
Nazwa ‘plots_df'[plot_str] ~ plot_str

O s

— Y ~ se%cjted_countn'es_df
E? @ @ R O  country_name
E D{§ ;‘ E Iﬁ E’ > B8 sweden_population_df
® D -

Wartosci

chunk_id WX

country_name WX

plot_str X

Rysunek 4.37. Wybierz pola do wykorzystania w wizualizacji jezyka Python

country_name

France )
@ Germany 1e7 Global population of Germany
Italy 8.38 -
Sweden
8.36 -
8.34 -
8.32 -
8.30
8.28 -

T T T T T T T T
1995.0 1997.5 2000.0 2002.5 2005.0 2007.5 2010.0 20125

Rysunek 4.38. Wykres danych populacji dla Niemczech

Rozdziat 5. Korzystanie z wyrazen regularnych w ustudze
Power BI

AA-Z0-9. _%+-|+@[A-Z0-9.-|+\.[A-Z]{2,}5

Rysunek 5.1. Przyktad wzorca regeksa



One of:

Start ofline o 2l
1+ times
Rysunek 5.2. Wizualizacja regeksa
Regular Expression ™ flags
Test String
N.ch moc rozszerzenia Power BI za pomocg Pythona i R quz. z Toba!
Rysunek 5.3. Wyszukiwanie ciggu ,ie” za pomoca regekséw
Regular Expression v ™ flags
/niech moc/ig

Test String

_ rozszerzenia Power BI za pomoci Pythona i R bedzie z Tobag i _ trwa wiecznie!

Rysunek 5.4. Wyszukiwanie globalne bez uwzgledniania wielkosci liter

Regular Expression M flags
f'+1'iech moc/ig m
Test String

/

_ rozszerzenia Power BI za pomoca Pythona i R bedzie z Toba i niech moc trwa
wiecznie!

Rysunek 5.5. Wyszukiwanie globalne bez uwzglednienia wielkosci liter oraz z zastosowaniem
symbolu karetki (™)
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Regular Expression ™ flags

(pierw|1-)sza [Uullica m

Test String

Rysunek 5.6. Przyktad zastosowania operatoréw OR

Regular Expression

test(-\d\d)+

Test String

BN o co innego i EEEENR

Rysunek 5.7. Powtarzanie grupy znakéw za pomoca kwantyfikatora +

Regular Expression

<. +>

Test String

Rysunek 5.8. Chciwos¢ symbolu .+



Regular Expression

<.+

Test String

-F‘ower BI wymi ata-

Rysunek 5.9. Przeksztatcenie chciwego kwantyfikatora w leniwy dzieki metaznakowi ?

Regular Expression

<[A>]+>

Test String

-Power BI wymi ata-

Rysunek 5.10. Wykorzystanie zanegowanej klasy znakéw zamiast leniwego kwantyfikatora

Regular Expression

[A.+@.+\..+$/g

Test String

Rysunek 5.11. Wykorzystanie prostego regeksa do sprawdzenia poprawnosci
nieprawidtowego adresu e-mail
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Czesc
lokalna LUB

|

A({eb)e({1}]|{2})5%
7~

Nazwa Adres IP
domeny domeny

Rysunek 5.12. Struktura ztozonego regeksa do sprawdzania poprawnosci adreséw e-mail

To wszystko LUB To wszystko
4 4 +

H 4y
Hi
1

I(I[“<>() [\I\N., 52 \s@\"JHERR [~ <> () [NI\\., 5 2 \s@\" ] EQ*) | (\".+\')
~\

Znak «"», dowolny

Znak «.» oraz jeden badz wiecej

pemmmmm——

znakéw nienalezacych do tej listy znak jeden
. lub wiecej razy
4 iinny znak «"»
Zacznij od jednego lub wiekszej liczby Kontynuuj z cafa tg grupa
znakéw nienalezacych do tej listy zero lub wiecej razy
Rysunek 5.13. Szczegdtowe wyjasnienie regeksa czesci lokalnej
Zacznij od tej grupy Kontynuuj znakiem litery
jedenrazlubwiecej  wystepujacej dwa badz wiecejrazy
Iy
1
i ! H| |
(([a-zA-Z\-0-9]%\.)+[a-zA-Z]{2,})
Jeden znak alfanumeryczny lub wiecej,
w tym mysInik «-» i znak «.»
Rysunek 5.14. Szczegbétowe wyjasnienie regeksa nazwy domeny
Opcjonalny Opcjonalny
znak «[» Znak «.» Znak «.» Znak «.» znak «]»

Al Al Al L L

(\[?[0-91{1,3}\.[6-9111,3}\. [0-91{1,3}\.[[0-91{1,3}\]2)
+ ) ) +

Jeden ze znakéw Jeden ze znakéw Jeden zeznakéw  Jeden ze znakéw
cyfr od jednego cyfr od jednego cyfrod jednego cyfr od jednego
do trzech razy do trzech razy do trzech razy do trzech razy

Rysunek 5.15. Szczegdtowe wyjasnienie regeksa adresu IP domeny



Group #1

Group #2

'8 )
Group #3

None of:

WhiteSpace

1 or more times

None of:

WhiteSpace

1 or more times

0 or more times
Group ¥4

AnyCharExceptNewLine

1l or more times

1 to 3 times

1 to 3 times

2 or more times

— e

: 1 or more times

1 or more times

Rysunek 5.16. Wizualizacja catego regeksa dopasowujacego adresy e-mail

Group #1 4==—=eao__
——
e
~

One of:

o g &, =

1 or 2 times

2 times

Rysunek 5.17. Wizualizacja pierwszej wersji regeksa do sprawdzania poprawnosci dat
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Daty, w ktérych Daty zlat
wystepuje przestepnych
dzien 31 zawierajgce dzien 29

N —
A(2:{e}|{1}]|{2}|{3})3
/_I ‘-Tl

Daty z lat Daty nieobstugiwane
nieprzestepnych w poprzednich
zawierajace alternatywach
dzieri 29i 30

Rysunek 5.18. Struktura ztozonego regeksa do walidacji daty

Znaki «3» i «1» Jeden z dwéch Znak «» Opcjonalnie znaki
(dzien 31) "N lub «/» «1» i «9» lub «2» i «O»

T - s T N
82135781} |2 re21))[\-\/1(29]20)2?\d\d)

(2:31[\-\/1(2:(2z6€
Znak «-» lub «/»  Opcjonalny znak «O» i jeden ~ Znak «1» i jeden ze znakéw Dwa znaki
ze znakdw «1», «3», «5», «7», «8»  «O», «2» (miesigce majace cyfr
(miesigce majace dzien 31 dzien 31 oznaczone
oznaczone jedna cyfra) dwiema cyframi)

Rysunek 5.19. Szczegdtowy opis czesci regeksa dla dat, ktore majag dzien 31

One of:

Group #1

One of: :

One of: One of:

—.—. .—<=>—imf —

Rysunek 5.20. Wizualizacja catego regeksa sprawdzania poprawnosci dat



Userld  Email BannedDate IsEmailValidByDefinition IsDateValidByDefinition

4
1
2 | 1 @example.com 05/29/2018 1 1
3 | 2 examplel@example.com/example2@example.com | 06/07/2019 o 1
4 3 example33@example.com. 02/05/2018 1] 1
5 | 4 firstname-lastname@example.com 06/07/2019 1 1
6 | 5 example@example.com --> check 02/29/18 1] 0
7 ] 6 email@example-one.com 11/06/2017 1 1
Rysunek 5.21. Zawartos¢ pliku Users.xlsx
Plik Marzedzia glowne Wstaw Maodelowanie Widok
& Wytnj E:‘ N
D [[3 Kopiuj B
Wilej Py Pobierz Skeroszyt programu Zestawy danych ustug
<F Malarz formatéw | danew Exc Bl
Schowek . ) Jam
i Importuj dane ze skoroszytu programu Microsoft Excel. [
ol :
Rysunek 5.22. Importowanie danych z Excela
o X
Nawigator
R| | Users &
Opde wyswietlania ~ ] Userld Email BannedDate IsEmailValidByl
a Usersadsx [1] 1 @example.com 05,/29/2018
HE Uses 2 examplel@example.com/example2@example.cc 06/07/2019 )
I} 3 example33@example.com. 02/05/2018
b 4|firstname-lastname@example.com 06/07/2019
5| example@example.com > check 02/29/18
6| email@example-one.com 11/06/2017
7|email@example.co.jp 012/05/2018
8|email@example.name 06/7/2019 v
9|example 10/22/2018
< >
Rysunek 5.23. Wybierz arkusz Users i kliknij przycisk Przeksztat¢ dane
Zapytania [1] < fx = Python.Execute(”import pandaz as

£ Users ==z ABC Mame |E| B value P .

1 dataset Tab /

2 | df ab

1]

T

s

Rysunek 5.24. Wybieranie zestawu danych df uzyskanego w wyniku transformacji za pomoca
skryptu Pythona

71



& e I [T senai 7 (-] o emvaiarromeges] [
@example.com 05/29/2018 1 1
examplel com, 06/07/2019 0 1
example33@example.com. 02/05/2018 _0 1
fast le.com 06/07/2019 | | 1
example@example.com --> check 02/28/18 _ﬂ 1]
email@example-one.com 11/06/2017 ? 1
email@example.co.jp 012/05/2018 ? 0
email@example name 06/7/2019 j 1
example 10/22/2018 _0 1
email@example.com 9/04/2017 ? 1
email@subdomainexample com 11/22/2018 j 1
email@123.123.123.123 07/31/17 ? 1
.@example_com 04/24/018 T‘.‘P 0
lastr com 11/22/18 j 1
lastr com 05/16/2018 ? 1
example@example.c 6/7/2019 T‘.‘P 1
1234567890 @example.com 05/16/2018 ? 1
email@example.museum 03/26/2018 ? 1
email@[123.123.123.123] 06/31/2017 1 0

Rysunek 5.25. Wyniki weryfikacji adreséw e-mail za pomoca regeksa

Python:

LA<> () [N\ .52 \s@\ "]

RODASONININN .y 52 s@\"]

T

Rysunek 5.26. W jezyku R nalezy poprzedzi¢ otwarty nawias kwadratowy znakiem ucieczki,
aby byt interpretowany jako literat

E’f Zapist jako

I:E‘} Opdge i ustawienia »*

Rysunek 5.27. Otwieranie okna ustawien zrédfa danych dodatku Power Query

Opge

Ustawienia Zrddta danych

Ustawienia Zrdta danych

Zarzadzaj ustawieniami Zrodet
danych.




® Zradia danych w biezacym pliku O Uprawnienia globalne

| Wyszukaj ustawienia rédet danych

[l ch\users\user\desktop\extendin...nd-r-main\chapter05\users.xlsx

M

Wyczysc uprawnienia’
Kopiuj sciezke do Schowka

Usun

Rysunek 5.28. Edytowanie uprawnien prywatnosci dla zrédet danych

Bl 2 45 vaue

1 | df Ta
b

EH
= d

Rysunek 5.29. Wybieranie zestawu danych df uzyskanego w wyniku transformacji za pomoca

skryptu jezyka R
123 IsDateValidByDefinition B||23|iswﬁmsmm| -]

A BannedDate [~|
05/29/2018
06/07/2013
02/05/2018
06/07/2019
02f29/18
11/06/2017
012/05/2018
06/7/2019
10/22/2018
9/04/2017
11/22/2018
07/31/17
04/24/018
11/22/18
05/16/2018
6/7/2019
05/16/2018
03/26/2018
06/31/2017

(4]

LR~ R~ T I R R~ TR I - TR R~ R~ T Y

Rysunek 5.30. Wyniki regeksa walidacji dat
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183.149.9.216 - -

[17/May/2015:10:05:03 +0000]

"GET

/presentations/logstash-monitorama-2013/images/kibana-search.png HTTP/1.1" 200 203023

"http://semicomplete.com/presentations/logstash-monitorama-2013/"
Intel Mac 0S5 X 10_9 1) AppleWebKit/537.36 (KHTML,
[17/May/2015:10:05:43 +0000]

%)

83.149.9.216 - -

"Mozilla/5.0 (Macintosh;

like Gecko) Chrome/32.0.1700.77 Safari/537.36"

"GET

/presentations/logstash-monitorama-2013/images/kibana-dashboard3.png HTTP/1.1" 200 171717

"http://semicomplete.com/presentations/logstash-monitorama-2013/"
Intel Mac OS5 X 10_9 1) AppleWebKit/537.36 (KHTML,

"Mozilla/5.0 (Macintosh;

like Gecko) Chrome/32.0.1700.77 safari/537.36"

Rysunek 5.31. Przyktad logu dostepu serwera Apache

Nawigator
Pl
Opcje wyswietlania ~ Dg
4 Python [1]

%D df

Rysunek 5.32. Wybieranie ramki danych df zwréconej

w X v

df

I i hostMame |[~]| userName|~-]
@ 36.38.8174 -

92.108.12046 |-
75.97.9.59 -
217.140.110.23 |-
201.76.90.77 -

&

requestDateTime |~ |

17/May/2015:12:05:39 +0000
17/May/2015:13:05:12 +0000
17/May/2015:19:05:12 +0000
17/May/2015:19:05:40 +0000
17/May/2015:20:05:59 +0000

requestContent |~ |
GET ffavicon.ico HTTP/L.1
GET /favicen.ico HTTP/1.1
GET /favicen.ico HTTP/1.1
GET /favicen.ico HTTP/1.1
GET /favicen.ico HTTP/1.1

hostName userMlame requestDateTime requestContent
d»83.149.9.216 - 17/May,2015:10:05:03 +0000 GET /presentations/lc
£3.14992156 - 17/May,2015:10:05:43 +0000 GET /presentations/lc
£3.14992156 - 17/May,2015:10:05:47 +0000 GET /presentations/lt
£3.14992156 - 17/May,/2015:10:05:12 +0000 GET /presentations/lc
£3.14992156 - 17/May,2015:10:05:07 +0000 GET /presentations/lc
przez skrypt Pythona
[ [-] [ requestAgent [
200 | 3638 - Mozilla/5.0 (Windows NT 6.1; WOW64) AppleWebKit/537
200 | 3638 - Mozilla/5.0 (Windows NT 6.1; WOWE4) AppleWebKiy/557
200 | 3638 - Mozilla/5.0 (Windows NT 6.1; WOWE4) AppleWebKiy/557
200 | 3638 - Mozilla/5.0 (Windows NT 6.1; WOWE4) AppleWebKiy/557
200 | 3638 - Mozilla/5.0 (Windows NT 6.1; WOWE4) AppleWebKiy/557

Rysunek 5.33. Log dostepu serwera Apache zatadowany w ustudze Power Bl za pomocg

jezyka Python

Nawigator

Opge wyswietlania ~

df

hostName
4 R[] 83.149.9.216
B3.149.9.216
¥ E df
83.149.9.216

userName

2

Rysunek 5.34. Wybieranie ramki danych df zwréconej przez skrypt jezyka R

W X v

ﬂg 75.97.9.59
217.140.110.23 |-
201.76.90.77 -

H hostName [~ userName [~ ]
@ 36388174 |-
92.108.120.45

requestDateTime [~]

17/May/2015:12:05:39 +0000
17/May/2015:13:05:12 +0000
17/May/2015:19-05:12 +0000
17/May/2015:19:05:40 +0000
17/May/2015:20:05:59 0000

requestContent [~ |
GET /favicon.ico HTTP/11
GET /favicon.ico HTTP/1.1
GET ffavicon.ico HTTP/1.1
GET /favicon.ico HTTP/11
GET /favicon.ico HTTP/L11

]

3638
3638
3638
3638
3638

requestDateTime requestContent
17/May,/2015:10:05:03 +0000 GET /presentations/lc
17/May,/2015:10:05:43 +0000 GET fpresentationslc
17/May/2015:10:05:47 +0000 GET fpresentationslc
[~] [~] requestAgent [~]

- Mozilla/5.0 {Windows NT 6.1; WOWE4) AppleWebKit/537
- Mozilla/5.0 (Windows NT 6.1; WOW64) AppleWebKit/537
- Mozilla/5.0 (Windows NT 6.1; WOWE4) AppleWebKit/537
- Mozilla/5.0 (Windows NT 6.1; WOWE4) AppleWebKit/537
- Mozilla/5.0 {Windows NT 6.1; WOW64) AppleWebKit/537

Rysunek 5.35. Log dostepu serwera Apache zatadowany w ustudze Power Bl za pomocg

jezyka R

B



A

OrderNumber
ORDOO00001
ORDO00002
ORDOO0003
ORDOO000D4
ORDOO0005
ORDOO0006
ORDOO0O007
_|ORDOO00D8
10 |ORDOO0OOD9

W00 =~ O LN W b e

Notes

5,00 EUR Kradziez przy dostawie opfaconej przelewem 11/02/2021
29,00 EUR Zwrot za kradziez w dostawie 04/06/2020

53,00€ Zwrot za kradziez w dostawie 24/09/2020

29/10/2020 EUR45,00 Zwrot za kradziez w dostawie

EUR 522,00 Zwrot za kradziez w dostawie 20/08/2020

€ 266,00 - Kradziez w dostawie optaconej przelewem w dniu 10/12/2020
EURGE8,50 - Zwrot za kradziez w dostawie 02/07/2020

EUR 50,00 - Zwrot za kradziez przy dostawie z dnia 30/07/2020
30/07/2020 209,00 € - Zwrot za kradziez w dostawie

Rysunek 5.36. Notatki tekstowe wprowadzone przez operatora dla niektérych zamowien

AR

({waluta}{separator}{kwota}{separator}{powéd}{separator}{data})

OR

({kwota}{separator}{waluta}{separator}{powéd}{separator}{data})

OR

({data}{separator}{waluta}{separator}{kiota}{separator}{powsd})

OR

({data}{separator}{kwota}{separator}{waluta}{separator}{powsd})

)$

Rysunek 5.37. Petna struktura regeksa do wyodrebniania informacji z notatek

Nawigator

Opgje wyéwietlania ~
4 OrderNotesadsx [1

H Sheetl

Sheetl

L Sheetl

(2 | [commnt
1 OrderNumber
ORDO0000L
ORDO00002
ORDO00003
ORDO00004
ORDO00005
ORDO0000G
ORDO00007
ORDO000DE
ORDO0O000S

Column2

Notes

5,00 EUR Kradziez przy dostawie opfaconej przelewem 11/02/2021
29,00 EUR Zwrot za kradzie w dostawie 04/06/2020

53,00€ Zwrot za kradziez w dostawie 24/09/2020

29/10/2020 EUR45,00 Zwrot za kradzieZ w dostawie

EUR 522,00 Zwrot za kradziez w dostawie 20/08/2020

€ 266,00 - Kradziez w dostawie cptaconej przelewem w dniu 10/12/2020
EURGB,50 - Zwrot za kradziez w dostawie 02/07/2020

EUR 50,00 - Zwrot za kradziez przy dostawie z dnia 30/07/2020

30/07/2020 209,00 £ - Zwrot za kradziez w dostawie /

B | prooszacoane | [ oy

Rysunek 5.38. tadowanie notatek dotyczacych zamowien z arkusza Excela
i przeksztatcanie danych

¥ Typ danych: Tekst ~
ih =

™ Uzyj pierwszego wiersza jﬁ\ko nagtowkow =

Podziel Grupowani

kolumny= wedlug % Zamienianie wartosci %

Przeksztakd

Rysunek 5.39. Przycisk Uzyj pierwszego wiersza jako nagtéwkéw
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Zapytania [1] <

Jx

= Python.Execute("# Element 'dataset’

B A Value

[ Sheet . A% Name
1 | dataset
2 | df

Rysunek 5.40. Wybieranie zestawu danych df otrzymanego w wyniku transformacji

za pomocg skryptu Pythona

[0 % Orderhiumber |- | A% Notes [-]12 [-] A8 [~ | E=] Refundpate  [~]
1 ORDO000O1 5,00 EUR Kradziez przy dostawie optaconej przelewem 11/02/2021 5 Kradziez przy dostawie opfaconej przelewem 2021-02-11
2 ORDO00002 29,00 EUR Zwrot za kradzie? w dostawie 04/06/2020 29 Zwrot za kradziez w dostawie 2020-06-04
3 ORDOODDO3 53,00€ Zwrot za kradziez w dostawie 24/09/2020 53 Zwrot 2a kradziez w dostawie 2020-03-24
4 ORDO000D4 29/10/2020 EURA45,00 Zwrot za kradziez w dostawie 45 Zwrot 2a kradziei w dostawie 2020-10-29
5 ORDO0DDOS EUR 522,00 Zwrot za kradziez w dostawie 20/08/2020 522 Zwrot za kradziez w dostawie 2020-08-20
6 ORDO0000G £ 266,00 - Kradzie? w dostawie optaconej przelewem w dniu 10/12/20... 266 Kradziez w dostawie opfaconej przelewem w dniu 2020-12-10
7  ORDO0OCO7 EURGS,50 - Zwrot za kradziez w dostawie 02/07/2020 68,5 Zwrot za kradziez w dostawie 2020-07-02
3 ORDO000OB EUR 50,00 - Zwrot za kradzie? przy dostawie z dnia 30/07/2020 50 Zwrot 7a kradzie? przy dostawie 7 dnia 2020-07-30
9 ORDO0C0COS 30/07/2020 209,00 £ - Zwrot za kradziez w dostawie 209 Zwrot za kradziez w dostawie 2020-07-30

Rysunek 5.41. Wartosci wyodrebnione z notatek zapisanych w formacie dowolnego tekstu za

pomoca regeksa oraz kodu w Pythonie

0. 4% RefundAmount |~ | A% RefundReason [~] A% RefundDate

[~] A% RefundAmount.1 [~] a% RefundReason.1

[~] A% RefundDate.1

[~] A% Refundbate.2 [~] A% RefundAmount2

3
2
3
n
5 52200 Zwrotza kradziez w dostawie 20/08/2020
6 266,00 Kradziez w dostawie opfacone] przelewem w dniu | 10/12/2020
7 6850 Zwrotza kradziez w dostawie 02/07/2020
8 50,00 Zwrot 23 kradziet przy dostawie 2 dnia 30/07/2020
9

500
29,00
53,00

Kradziez przy dostawie optaconej przelewem 11/02/2021
04/06/2020

24/09/2020

Zwirot za kradziez w dostavie
Zwirot za kradziez w dostawie

20/10/2020

45,00

Rysunek 5.42. Funkcja str_match_named() zwraca tyle kolumn, ile razy zostata uzyta nazwana

grupa

Nawigator

Opcje wyéwietlania ~ [

a OrderNotes.dsx [1]

Sheet1

Sheetl

Columnl
OrderNumber
ORDO0OCO1
ORDO00002
ORDO00003
ORDO00004
ORDO0000S
ORDO0DO00G
ORDO00007
ORDOOO0OE
ORDO0000S

Column2

Notes

5,00 EUR Kradziez przy dostawie opfacone] przelewem 11/02/2021
29,00 EUR Zwrot 2a kradzie? w dostawie 04/06/2020

53,00€ Zwrot za kradziez w dostawie 24/09/2020

25/10/2020 EUR45,00 Zwrot za kradzieZ w dostawie

EUR 522,00 Zwrot za kradziez w dostawie 20/08/2020

€ 266,00 - Kradziez w dostawie optaconej przelewem w dniu 10/12/2020
EURG8,50 - Zwrot za kradziez w dostawie 02/07/2020

EUR 50,00 - Zwrot za kradzie? przy dostawie z dnia 30/07/2020
30/07/2020 205,00 £ - Zwrot za kradziez w dostawie

Zatady

Przeksztai dane

Rysunek 5.43. tadowanie notatek dotyczacych zamoéwienia z Excela i przeksztatcanie danych



= -
Lapytania | < fx = R.Execute("# Element "dataset' za

[ Sheetl M. Akc MName - 235 Value 4
1 | df Ta E
2 |extracted_df Tabhe

Rysunek 5.44. Wybieranie zestawu danych df uzyskanego w wyniku transformacji za pomoca
skryptu jezyka R

7. % OrderNumber |- | AB- Notes ~] A% RefundAmount || B RefundDate [~ S RefundReason -
1 ORDODDOOL 5,00 EUR Kradziez przy dostawie optaconej przelewem 11/02/2021 5,00 11/02/2021 Kradziez pray dostawie opfacanej przelewem
2 |ORDODDODZ 29,00 EUR Zuirot za kradzie? w dostawie 04/06/2020 29,00 04/06/2020 Zuirot 2a kradziez w dostavie
3 | ORDODDOD3 53,00€ Zwrot za kradzie: w dostawie 24/09/2020 53,00 24/08/2020 Zuirot 2a kradziez w dostavie
4 | ORDODODO4 29/10/2020 EUR45,00 Zwrot za kradziez w dostawie 45,00 29/10/2020 Zwirot za kradziez w dostavie
5 | ORDODDOOS EUR 522,00 Zwrot 28 kradziez w dostawie 20/08/2020 522,00 20/08/2020 Zuirot 2a kradziez w dostavie
6  ORDODDODS £ 266,00 - Kradziez w dostawie opfacone] przelewem w dniu 10/12/20... 266,00 10/12/2020 Kradziez w dostawie opfacone] przelewem w dniu
7 | ORDODODOT EURGE,50 - Zwrot za kradziez w dostawie 02/07/2020 68,50 02/07/2020 Zwirot za kradziez w dostavie
5 ORDODOODB EUR 50,00 - Zwrot 7a kradziez pray dostawie z dnia 30/07/2020 50,00 30/07/2020 Zuirot 2a kradzie? przy dostawie z dnia
9 ORDODODOY 30/07/2020 209,00 € - Zwirot za kradziez w dostavie 209,00 30/07/2020 Zwirot za kradziez w dostavie

Rysunek 5.45. Wartosci wyodrebnione z notatek zapisanych w formacie dowolnego tekstu za
pomocq regeksa oraz kodu w R

Rozdziat 6. Anonimizacja i pseudonimizacja danych
w ustudze Power BI

MName Email Gender Country MumOfOrders
Johann Lucas Idler jlucas.idler@bluewin.ch male SWITZERLAND 15
Ruth Connelly clevecon@outlook.com female UMITED STATES 1
Francisco Javier Diez Gonzalez francis1971diez@gmail.com male MEXICO 1
Alexei Fabius Malenkiy-Fransk fabius-fransk@hotmail.com male  UKRAINA 1
Hilma Kitzmann hilmakit234@gmx.de female GERMANY [
Luke Romba rombaluke77@gmail.com male  UNITED STATES 1
John Romkanid romkaje9@gmail.com male  UNITED STATES
Gender Country NumOfOrders

male SWITZERLAND
female UNITED STATES
male MEXICO

male UKRAINA
female GERMANY
male UMITED STATES
male UMITED STATES

o e =[5

Rysunek 6.1. Anonimizacja, usuwanie informacji
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Email Gender Country NumQfOrders

Johann Lucas Idler j.lucas.idler@bluewin.ch male SWITZERLAND 15
Ruth Connelly clevecon@outlook.com female UNITED STATES 1
Francisco Javier Diez Gonzalez francis1971diez@gmail.com male MEXICO 1
Alexei Fabius Malenkiy-Fransk fabius-fransk@hotmail.com male UKRAINA 1
Hilma Kitzmann hilmakit234@gmx.de female GERMANY 6
Luke Romba rombaluke77@gmail.com male UNITED STATES 1
John Romkanid romkaj69@gmail.com male UNITED STATES

Email Gender Country NumOfOrders

Roberto Hall *@bluewin.ch male SWITZERLAND 15
Amber Cole *@outlook.com female UNITED STATES 1
Christopher Patel *@gmail.com male MEXICO 1
Douglas Singleton *@hotmail.com male UKRAINA 1
Brittany Harrison *@gmx.de female GERMANY 6
John Trujillo *@gmail.com male UNITED STATES 1
Stephen Thomas *@gmail.com male UNITED STATES

Rysunek 6.2. Anonimizacja, maskowanie danych

- |dKlienta

» NazwiskoKlienta
- EmailKlienta

« WiekKlienta

« SSNKlienta

Kompletny zbiér danych

- [dKlienta

» NazwiskoKlienta i

- EmailKlienta - |dKlienta EQ
. WiekKlienta » EmailKlienta (pseudonim)
« SSNKlienta ! T

« LiczbaZamoéwien

« LiczbaZwrotéw

- EmailKlienta (pseudonim)
- WiekKlienta (uogdlnienie)
« LiczbaZamowien

« LiczbaZwrotow

F
Country NumOfOrders  OrderAmount  NumCreditCardAttempts  Notes
It seems the customer has another
account with the name Ashley
Stevenson and email
kevin123b@hotmail.com

Email

Roma Rodriguez-Bailey rrodriguezb@yahoo.com  UNITED STATES b5 2228.57 2

EMl Vada Kling kingv@gmail.com UNITED STATES 1 2868.57 3
L3 Cleveland Connelly clevecon@outlook.com UNITED STATES 1 612.22 2

Rysunek 6.4. Dane z arkusza Excela do anonimizacji




Plik Marzedzia gléwne Wstaw Modelowanie Wide

[ 3 e E it

(13 kopiuj

Wilej Pobierz Skoroszyt programu Zestawy danych ustu
@ Malarz formatéw | dane~ Excel [} Bl
Schowek R ) .
Importuj dane ze skoroszytu programu Microsoft Excel.
[ool -

Rysunek 6.5. Importowanie danych z Excela

o X
Nawigator
P Customers [
Opdje wysSwietlania = 3 Name Email Country NumOfOrders ~ OrderAmount  NumCredi
48 CustomersCreditCardAttempts.xisx [2] Roma Rodriguez-Bailey rrodriguezb@yahoo.com UNITED STATES. 15 222857 ~
O & Tablet Vada Kling kingv@gmail com UNITED STATES 1 2868,57
Stacy Connely stacycon@outlook com UNITED STATES 1 61222
(B Gz Otto Boyer i otto.boyer@hotmail com UNITED STATES 1 4525
Hunter Windler hunterw@gmail.com UNITED STATES 1 1496,93
Dempsey Huels dempseyhuels34@gmail.com UNITED STATES 2 720,87
Ressie Konopelski kressie123@gmail.com UNITED STATES 2 7822
Mickie Hegmann mickieheg389@yahoo fr UNITED STATES 1 74,01
Axel Ullrich axel ullrich@hotmail.com UNITED STATES 1 421328
Samual Sanford ssanford789@yahoo.com UNITED STATES 1 140274
‘Costantino Lombardo lombardocostantino74@libero.it ITALY 1 55/
Arduino Palumbo arduinopalumbo@gmail.com ITALY 3 1417 v
< >

] [romsiggine | [vos |

Rysunek 6.6. Wybierz arkusz Customers i kliknij Przeksztat¢ dane

2 |df Table

W
Rysunek 6.7.Wybieranie zestawu danych df w wyniku transformacji za pomoca skryptu
w Pythonie

3. A% Name 1 4B Emait [“1pg  1-]a% Notes
1 ZLOFCGKShODURS920bHA f | GwalFBpkPMep9GajEnGg / u 21| It seems the customer has another account with the name/Z05ejQXBAOOHMAHC2WAS and email STWCCHTHRLUEINNOUPYD
2 uaysaDpt ca { 3/nan
3 PbdOplhsVn3oDTENsUBG 11BqJ4aRUKVLSaNG169g \ 2/nan
4 | XRFUMF3rKCKOQWTOBEG TAVGIQITZGEVTYNYLKIO und 2|nan

Rysunek 6.8. Przeksztatcony zestaw danych w wyniku dziatania skryptu Pythona
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Nawigator

Opdje wyswietlania ~

4 CustomersCreditCardAttempts.xlsx [2]

OB Tablel
¥ [ Customers

lhe]

Customers

Name

Roma Rodriguez-Bailey
Vada Kiing

Stacy Connely

Otto Boyer Il

Hunter Windler
Dempsey Huels
Ressie Konopelski
Mickie Hegmann
el Ullrich

Samual Sanford
Costantino Lombardo
Arduino Palumbo

<

Email
rrodriguezb@yahoo.com
kingv@gmail.com
stacycon@outlook com
otto.boyer@hotmail com
hunterw@gmail.com
dempseyhuels34@gmail. com
kressie123@gmail.com
mickieheg389@yahoo.fr

axel ullrich@hotmail.com
ssanford789@yahoo.com
lombardocostantin74@libero.it
arduinopalumbo@gmail.com

‘Country
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
ALY

ALY

NumOfOrders

Rysunek 6.9 Wybor arkusza Customers i klikniecie przycisku Przeksztat¢ dane

Rysunek 6.10. Wybieranie zestawu danych df jako wyniku przeksztatcenia za pomoca skryptu

Queries [1]

jezyka R

4

dataset

OrderAmount
222857
2868,57

612,22
46,25
1496,93
720,87
78.22
74,01
4213,28
140274
55
1417

]
1

Table

df

TaHIe

{m

B
NumCredi

~

v
>

Rysunek 6.11. Przeksztatcony zestaw danych w wyniku dziatania skryptu jezyka R

Nawigator

Opdje wyswietlania ~

4 CustomersCreditCardAttempts.xlsx [2]

OB Tablel
¥ [ Customers

lhe]

Customers

Name

Roma Rodriguez-Bailey
Vada Kiing

Stacy Connely

Otto Boyer Il

Hunter Windler
Dempsey Huels
Ressie Konopelski
Mickie Hegmann
el Ullrich

Samual Sanford
Costantino Lombardo
Arduino Palumbo

<

Email
rrodriguezb@yahoo.com
kingv@gmail.com
stacycon@outlook com
otto.boyer@hotmail com
hunterw@gmail.com
dempseyhuels34@gmail. com
kressie123@gmail.com
mickieheg389@yahoo.fr

axel ullrich@hotmail.com
ssanford789@yahoo.com
lombardocostantin74@libero.it
arduinopalumbo@gmail.com

‘Country
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
UNITED STATES
ALY

ALY

Rysunek 6.12. Wybierz arkusz Customers i kliknij Przeksztat¢ dane

NumOfOrders

OrderAmount
222857
2868,57

612,22
46,25
1496,93
720,87
78.22
74,01
4213,28
140274
55
1417

i - | a% Email -] nf € [~] % Notes

1 KatheySchumm / evelenad6@gmail.com ] uumi 71 It seems the customer has another sccount with the name Jahir Rolfson and email kiyoshi35@hegmann.com
2 Ms PhylissMilerbvM ¥ rick pleffer@kemmer.com ¥ | UNITEL 3

3 | Tillie Barrows shantellE1@yahoo.com uur? 2

4 Mrs_ Suzie Howell MD pleas27@yahoo.com UNITER 1

)

NumCredi

~




Querias [1] £ =8 o Value

I G 1 o

2 |df Table
&

Rysunek 6.13. Wybdr zbioru danych df w wyniku przeksztatcenia skryptu Python

B -] A% Email Gl .1 /A% Notes =]
1 michaellvi com | UNITE 21 It seems the cu e name Maureen Wheeler i i com

B v i UNI‘I‘EK 3/nan

3 Cleveland Connelly andrewjackson@example.org uniTesl 2 nan

9 Daniel: org Uha.cl PR
10  Hailey Marshall 'davidbrown@example.org UNITEI;\‘ & The customer © different email address. They istil i org
1 igliac om mawy € 1|nan
12 Dot Galasso Grimani. bettoniflavia@example com ITALY ' 7 man
13  Filippa Pedrazzini ‘cugiaadele@example.com ITALY ‘ 1 man

Rysunek 6.14. Przeksztatcony zestaw danych jako wynik dziatania skryptu Python

o X
Nawigator
P Customers [
Opdje wysSwietlania = 3 Name Email Country NumOfOrders ~ OrderAmount  NumCredi
4 CustomersCreditCardAttemptsxisx [2] Roma Rodriguez-Bailey rrodriguezb@yahoo.com UNITED STATES 15 222857 N
O Tablel Vada Kiing kingv@gmail.com UNITED STATES. 1 286857
Stacy Connely stacycon@outlook.com UNITED STATES. 1 612,22
& Gz Otto Boyer Il otto.boyer@hotmail com UNITED STATES 1 4525
Hunter Windler hunterw@gmail.com UNITED STATES 1 1496,93
Dempsey Huels dempseyhuels34@gmail com UNITED STATES 2] 720,87
Ressie Konopelski kressie123@gmail.com UNITED STATES 2 7822
Mickie Hegmann mickieheg389@yahoo fr UNITED STATES 1 74,01
Axel Ullrich axel ullrich@hotmail. com UNITED STATES 1 421328
‘Samual Sanford ssanford789@yahoo.com UNITED STATES 1 140274
‘Costantino Lombardo lombardocostantino74@libero.it ITALY 1 55/
Arduino Palumbo arduinopalumbo@gmail.com ITALY 6 1417 v
< >

] [romsiggine | [vos |

Rysunek 6.15. Wybierz arkusz Customers i kliknij przycisk Przeksztat¢ dane

et | e ] v
G 1 o
2 |df %

W

Rysunek 6.16. Wybieranie zestawu danych df jako wyniku przeksztatcenia za pomoca skryptu
jezyka R

H
5l

= -] B Emait <] -] A% Notes
1 Kathey Schumm / evelenass@gmail.com J|unimsl 21 it seems the customer has another account with the name Jahir d email ki
2 MsPhyissMillerov  # rickpfeffer@kemmer.com ¥ |UNITERS 3
3 Tillie Barrows .com unll 2
4 | Mirs. Suzie Howell MD pleas27@yahoo.com UNITER 1

Rysunek 6.17. Przeksztatcony zestaw danych w wyniku dziatania skryptu jezyka R
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Rozdziat 7. Zapisywanie danych z ustugi Power Bl
do zrddet zewnetrznych

Coll,Col2,Col3ERIiN3
A,23,3.5EM
B,27,4.sEA3

wnN =

Rysunek 7.1. Przyktad zawartosci pliku CSV

Coll,Col2,Col3@ERIiN3
A, 23, 3.5@K3
B,27,4.8@ka
"c,D",18,2.1 ANk
"E"'IF"’ 19, 2 .5
"G
H",21, 3.1 @A

NS o WN -

Rysunek 7.2. Przyktad wartosci CSV zawierajacych przecinki, cudzystowy lub znaki podziatu
wiersza

Coll Col2

23

Rysunek 7.3. Wynik tadowania zawartosci przyktadowego pliku CSV do obiektu DataFrame
modutu pandas

Queries [1] < = =T vae -
£ Users 1 dataset Table //
e “$

Rysunek 7.4. Wybieranie zbioru danych df w wyniku transformacji za pomocg skryptu Pythona




B. 123 Userld E] ABC Email E] ABC BannedDate ', B 123 isEmailValidFromRegex E]
1 -1 @example.com 05/29/2018 1
2 4 firstname-lastname@example.com 06/07/2019 , 1 1
3 6 email@example-one.com 11/06/2017 ' 1
4 7 email@example.co.jp 012/05/2018 ‘ 1
5 8 email@example.name 06/7/2019 i 1 1
6 10 email@example.com 9/04/2017 ' 1 1
7 11 il@subdomain com  11/22/2018 1 1
8 12 email@123.123.123.123 07/31/17 , 1 1
9 14 firstname.lastname@example.com | 11/22/18 1 1
10 15 firstname+lastname@example.com 05/16/2018 i\ 1 1
1" 17 1234567890@example.com 05/16/2018 « 1 1
12 18 email@example.museum 03/26/2018 1 1
13 19 email@[123.123.123.123] 06/31/2017 , J 1

Rysunek 7.5. Tabela zawierajaca wytacznie poprawne adresy e-mail

>
#

YVuud wnNe=

data_df

A tibble: 5 x 3

coll col2 col3

<chr> <dbl> <dbl>

"A" 23 3.5

“B” 27 4.8

"c,D” 18 2.1

"EN"F" 19 2.5
3.1

"GNENEH" 21
|

Rysunek 7.6. Funkcja read_csv poprawnie zaimportowata znaki \r\n

Queries [1] ¢

[ Users

. A% Name [~ | F value
1  dataset Table /
2 df

Rysunek 7.7. Wybor zbioru danych df w wyniku przeksztatcenia za pomoca skryptu jezyka R
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ES. 123 Userld E] ABC Email ' BannedDate 'j 1;‘; .-3 isValidDateFromRegex '
1 1 @example.com 20180529 3 1
2 2 examplel@example.com/exampl... 2019-06-07 9 1
3 3 example33@example.com. 2018-02-05 1 1
4 4 firstname-lastname@example.com 2019-06-07 : 1
5 6 email@example-one.com 2017-11-06 ’ 1
6 8 email@example.name 2019-06-07 1
7 9 example 2018-10-22 / 1
8 10 email@example.com 2017-09-04 | 1
9 11 email domain le.com 2018-11-22, 1
10 12 email@123.123.123.123 2017-07-31 1
n 14 firstname.lastname@example.com 2018-11-22 j 1
12 15 firstname+lastname@example.com 2018-05-16 1
13 16 example@example.c 2019-06-07 f 1
14 17 1234567890@example.com 2018-05-16 1
15 18 email@example.museum 2018-03-26 { 1

Rysunek 7.8. Tabela zawierajaca tylko poprawne daty

Rysunek 7.9. Wynik tadowania zawartosci przyktadowego pliku example.xlsx do obiektu
DataFrame modutu pandas

H 21

Rysunek 7.10. Zawartos¢ pliku Excel utworzonego za pomoca funkcji pandas



Rysunek 7.11. Zawartos¢ zostata zapisana w nazwanym arkuszu

123 Userld [~] A Email [~] A8 BannedDate 4 2 [~]12; i [~]
1 @example.com 05/29/2018 | 1 1 1
2 com/s ... | 06/07/2019 1 [ 1
3 example33@example.com. 02/05/2018 / « [ 1
4 firstname-lastname@example.com 06/07/2019 ’ Z 1 1
5 example@example.com --> check 02/29/18 ¢ v 0 0
6 email@example-one.com 11/06/2017 1 1 1
7 email@example.co.jp 012/05/2018 , 1 0
8 email@example.name 06/7/2019 4 N 1 1
9 example 10/22/2018 N o 1
10 email@example.com 9/04/2017 ( 1 1 1
11 email@subdomain.example.com 11/22/2018 \ 1 1 1
12 email@123.123.123.123 07/31/17 4 « 1 1
13 .@example.com 04/24/018 , J 0 0
14 firstname.lastname@example.com 11/22/18 1 1 1
15 firstname+lastname@example.com 05/16/2018 ( 1 1 1
16 example@example.c 6/7/2019 1 [ 1
17 1234567890@example.com 05/16/2018 g 1 1 1
18 email@example.museum 03/26/2018 1 1 1
19 email@[123.123.123.123] 06/31/2017 J 1 1 [

Rysunek 7.12. Przeksztatcone dane zawierajg zaréwno flagi dla prawidtowych dat,
jak i adresow e-mail

123 Userld [~ A8 Email [~]/E=) Bannedbate [y i []12%3 i [+]
1 @example.com 2018-05-29 < 1 1
4 firstname-lastname@example.com 2019-06-07 i 1 1
6 email@example-one.com 2017-11-06 . 1 1
8 email@example.name 2019-06-07 1 1
10 email@example.com 2017-09-04 1 1
11 email@subdomain.example.com 2018-11-22 4 1 1
12 email@123.123.123.123 2017-07-31 4 1 1
14 firstname.lastname@example.com 2018-11-22 ( 1 1
15 firstname+lastname@example.com 2018-05-16 : 1 1
17 1234567890@example.com 2018-05-16 { 1 1 1
18 email@example.museum 2018-03-26 Y 1 1 1

Rysunek 7.13. Wyniki zawieraja wiersze z prawidfowymi adresami e-mail i datami



# A tibble: 5 x 3
Coll Col2 Col3
<chr> <dbl> <dbl>
A" 23 3.5
“B" 27 4.8
“c,D" 18 2.1
"E\"F" 19 2.5
"GNBEH" 21 3.1

Rysunek 7.14. Odczyt danych programu Excel za pomoca funkgcji read_xIsx

VB WN

123 Userld [~ A8 Email [~] A% BannedDate ~] 123 isEmaitvali [~]1% i [-]
1 @example.com 05/29/2018 ) 1 1 1
2 ... | 06/07/2019 1 0 1
3 example33@example.com. 02/05/2018 I [ 1
4 firstname-lastname@example.com 06/07/2019 1 1 1
5 example@example.com --> check 02/29/18 ' ] [ ]
6 email@example-one.com 11/06/2017 1 1 1
7 email@example.co.jp 012/05/2018 J 1 ]
8 email@example.name 06/7/2019 1 1 1
9 example 10/22/2018 ¢ 0 1

10 email@example.com 9/04/2017 1 1
11 email@subdomain.example.com 11/22/2018 1 1 1
12 email@123.123.123.123 07/31/17 1 1 1
13 .@example.com 04/24/018 0 0
14 firstname.lastname@example.com 11/22/18 : 1 1
15 firstname+lastname @example.com 05/16/2018 1 1
16 example@example.c 6/7/2019 ' 1 0 1
17 1234567890@example.com 05/16/2018 J 1 1 1
18 email@example.museum 03/26/2018 - 1 1
19 email@[123.123.123.123] 06/31/2017 ’ 0 1 0
Rysunek 7.15. Przeksztatcone dane zawierajg flagi dla dat i prawidtowych adresow e-mail
123 Userld [~] A% Email [~] A% Bannedbate 123 isEmailVali [~]2% i i =]
i @example.com 05/29/2018 i 1 1 1
4 firstname-lastname@example.com 06/07/2019 f 1 1 1
6 email@example-one.com 11/06/2017 L 1 1
8 email@example.name 06/7/2019 1 1 1
10 email@example.com 9/04/2017 { x 1 1
11 email@subdomain.example.com 11/22/2018 1 1 1
12 email@123.123.123.123 07/31/17 f 1 1 1
14 firstname.lastname@example.com 11/22/18 1 1 1
15 firstname+lastname@example.com 05/16/2018 ( 1 1 1
17 1234567890@example.com 05/16/2018 4 1 1 1
18 email@example.museum 03/26/2018 1 1 1

Rysunek 7.16. Dane wyjsciowe zawierajg wiersze z prawidtowymi datami i adresami e-mail



Instance Features L
Database Engine Services
[1SQL Server Replication
Machine Learning Services and Language Extensions
R
Python
[ Java
Full-Text and Semantic BExtractions for Search
[] PolyBase Query Service for External Data
[] Java connector for HDFS data sources

Rysunek 7.17. Sugerowane funkcje egzemplarza ustugi instancji
O
Best match

ODBC Data Sources (32-bit)
Desktop app

Apps

% ODBC Data Sources (64-bit)
Settings

Set up ODBC data sources (32-bit)

Set up ODBC data sources (64-bit)

Rysunek 7.18. Narzedzia konfiguracji Zrédet danych ODBC w systemie Windows
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s Administrator Zrédet danych ODBC (64-bitowych) X

DSN uzytkownika Systemowe DSN  Plikowe DSN  Sterowniki  Sledzenie Pula polaczeri  Infomacie

Sterowniki ODBC, ktére s3 zainstalowane w systemie:

Nazwa Wersja Fima
ODBC Driver 17 for SQL Server i yAFrAviki| Microsoft Corporation
SQL Server 10.00.19041.01 Microsoft Corporation

SQL Server Native Client 11.0  2011.110.2100.60 Microsoft Corporation
SQLite ODBC (UTF-8) Driver ~ 0.9996.00.00 Christian Wemer Software & Consulting

SQLite ODBC Driver 0.9996.00.00 Christian Wemer Software & Consulting
SQLite3 ODBC Driver 0.9996.00.00 Christian Wemer Software & Consulting
< >

s, Sterownik ODBC zezwala programom obstugujagcym ODBC na uzyskiwanie
DJ informaciji ze Zrédet danych ODBC. Do zainstalowania nowych sterownikéw uzyj
programu instalacyjnego sterownika.

(=12

o] [ I [

Rysunek 7.19. Poprawnie zainstalowany sterownik ODBC 17 dla programu SQL Server

IP sal

Services See all

& SQL databases
a, SQL servers {b

Rysunek 7.20. Wybieranie baz danych SQL w witrynie Azure Portal

No SQL databases to display

Try changing your filters if you don't see what you're locking for.

\ Learn more &
Create SQL database

Rysunek 7.21. Kliknij przycisk Create SQL database



Database details

Enter required settings for this database, including picking a logical server and configuring the compute and storage
resources

Database name * | SystemsLogging v I
Server * (O [ (new) lucazav (West Europe) v l
Create new

Rysunek 7.22. Wprowadzanie nazwy bazy danych i nowego serwera

Want to use SQL elastic pool? * @ O Yes @ No

Compute + storage * ©® General Purpose
Gen5, 2 vCores, 32 GB storage, zone redundant disabled
Configure database

Rysunek 7.23. Konfigurowanie ustugi Compute

Basics  Networking Security  Additional settings Tags  Review + create

Customize additional configuration parameters including collation & sample data.

Data source

Start with a blank database, restore from a backup or select sample data to populate your new database.

Use existing data * None  Backup (D)

AdventureWorksLT will be created as the sample database.

Rysunek 7.24. Wybér instalacji przyktadowej bazy danych

|D Copy 'O Restore T Export © set server firewall li] Delete

) A\ Essentials {}:1 Set server firewall

Rysunek 7.25. Ustawianie regut w zaporze firewall serwera Azure SQL Server

Client IP address 104.45.10.67
p— 4

Rule name Start IP End IP

| | |

No firewall rules configured.

Rysunek 7.26. Kopiowanie biezacego adresu IP i korzystanie z niego w regule
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=¥ Connect to Server X

SQL Server

Database Engine

Server name: \ ucazav.database windows net v |

Authentication: I SQL Server Authentication I v
Login: I > I
Password: | """"""""" l

Remember password

Cancel Help Options >>

Rysunek 7.27. Nawigzywanie pofaczenia z ustugg Azure SQL Database za pomoca programu
SSMS

Object Explorer v X
Connect~ ¥ ¥ S
=] ul lucazav.database.windows.net (SQL Server 12.0.2000.8 - |
=] Databases
System Databases
-
Database Diagrams
=] Tables

System Tables

External Tables

GraphTables

@ BEH dbo.BuildVersion

@ FEH dbo.ErrorLog

BR SalesLT.Address

ER SalesLT.Customer

FH SalesLT.CustomerAddress

@ BB SalesLT.Product

FH SalesLT.ProductCategory

EH SalesLT.ProductDescription

ER SalesLT.ProductModel

FH SalesLT.ProductModelProductDescription

@ BH SalesLT.SalesOrderDetail

BB SalesLT.SalesOrderHeader

Rysunek 7.28. Potgczenie z ustugg Azure SQL Database

database_id name

1 master

5 SystemslLogging

Rysunek 7.29. Wynik zapytania w ustudze Azure SQL Database



Object Explorer
L R
] Database§3ine".
@ Analysis

ices...

Rysunek 7.30. Nawigzywanie potaczenia z silnikiem bazy danych w programie SSMS

of Connect to Server X

SQL Server

Server type: Dad)ase Engine V:
Server name: I.\SQLEXPRESSI v
Authentication: :Wndows Authentication V:

win-python+-vm\lucazav

D
&
(D
(D

I IS T

Rysunek 7.31. Nawigzywanie potaczenia z egzemplarzem bazy danych SQLExpress

Tools Window

@Nekauery ME)
- | P Ekgcute o

Rysunek 7.32. Otwieranie nowego edytora zapytan

Object Explorer
Connect~ ¥ ¥ n 7 ¢ &

= @ \SQLEXPRESS (SQL Server 15.0.2000
=] Databases
System Databases
Database Snapshots

(<] SystemsLogging

Rysunek 7.33. Nowa baza danych SystemsLogging w egzemplarzu serwera SQLExpress
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Email
ad@adventure-works.com
ad@adventure-works.com

abigail@@adventure-works.com

abigail@@adventure-works.com

abraham@@adventure-works.com

Rysunek 7.34. Zawartos¢ tabeli WrongEmails

. 123 Userld E] ABC Email E ABC BannedDate 11123 isEmailvalidFromRegex E
1 1 ______ @example.com 05/29/2018 b
2 4 firstname-lastname@example.com 06/07/2019 ( 1 1
3 6 email@example-one.com 11/06/2017 ' 1
4 7 email@example.co.jp 012/05/2018 1
5 8 email@example.name 06/7/2019 J 1 1
6 10 email@example.com 9/04/2017 ' 1 2
Yi 11 email@subdomain.example.com 11/22/2018 e 1 1

Rysunek 7.35. Tabela zawierajaca wytgcznie prawidtowe adresy e-mail

Object Explorer
Connect~ ¥ *¥ (VS

= m lucazav.database.windows.net (SQL Server 12.0.2000.8 - lucazav)
=] Databases
= System Databases

| © @ SystemsLogging |
® Database Diagrams
Tables
System Tables
External Tables
GraphTables
dbo.BuildVersion
dbo.ErrorLog

=

@ BB SalesLT.Address
@ BB SalesLT.Custome!
@ ER SalesLT.Custome
@ EH SalesLT.Product
@ BB SalesLT.ProductC

New Table...
Design

Select Top 1000 Rows
=3
Edit Top 200 Rows

Rysunek 7.36. Wykonywanie zapytania do tabeli WrongEmails w programie SSMS



SQLQueryl.sql - luc..ging (. )" & x_
J****** Script for SelectTopNRows command fr
EISELECT TOP (1000) [UserId]
,[Email]
FROM [dbo].[WrongEmails]

100% ~

ER Results ¥ Messages

' Emai

| example 1@example com/example2@example.com
example33@example.com.

example @example.com > check

example

.@example.com

example @example.c

D U W N -

Rysunek 7.37. Zawartos¢ tabeli WrongEmails wyswietlona w programie SSMS

SystemsLogging - dbo@win-python-r-vm\SQLEXPRESS " Microsoft SQL Server

O master =
© msdb =
© SystemsLogging .
© dbo Py
© WrongEmails

UserId : int
Email : nvarchar
© INFORMATION_SCHEMA
O sys
© tempdb .

fagio

Rysunek 7.38. Eksplorator obiektow RStudio dla nawigzanego pofaczenia

> head(data)
database_id name

1 1 master
2 5 SystemsLogging
>

Rysunek 7.39. Wynik zapytania w ustudze Azure SQL Database

> head(df)

Userid Email
1 2 examplel@example.com/example2@example. com
2 3 example33@example. com.
3 5 example@example.com --> check
4 9 example
5 13 .@example. com
6 16 example@example.c
>

Rysunek 7.40. Zawartos¢ tabeli WrongEmails
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3. 12 Userld [~ A Emait [~] A% BannedDate . 711123 iskmailvalidFromRegex [~ ]
1 _1 @example.com 05/29/2018 1
2 4 firstname com |06/07/2019 , 1 1
8 6 email@example-one.com 11/06/2017 f 1
4 7 email@example.co.jp 012/05/2018 S
5 8 email@example.name 06/7/2019 i 1 1
6 10 email@example.com 9/04/2017 ' 1 b
7 11 i i com 11/22/2018 i 1 1

Rysunek 7.41. Tabela zawierajaca tylko prawidfowe adresy e-mail

SQLQuery1.sql - luc...ging (lucazav (82))* + X—
J****** Script for SelectTopNRows command fr
[FISELECT TOP (10@@) [UserId]
,[Email]
FROM [dbo].[WrongEmails]

100% ~
EH Results @i Messages
Userld  Email

13 .@example.com
16 example @example.c

1 example 1@example com/example2@example.com
2 example 33@example.com.

3 5 example @example .com —> check

4 9 example

5

6

Rysunek 7.42. Zawartos¢ tabeli WrongEmails w SSMS



Rozdziat 8. tadowanie do ustugi Power Bl zbioréw danych
przekraczajacych dostepna pamie¢ RAM

reset_index

dataframe-groupby-sum-agg dataframe-groupby-count-agg

dataframe-groupby-count-chunk

dataframe-groupby-sum-chunk dataframe-groupby-count-chunk

dataframe-groupby-sum-chunk

Rysunek 8.1. Wykres wykonywanych zadan
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ProgressBar():...

[BHEHERHERHREHERERRRRHRHRRERRRHERERAERRRRE ) | 100% Completed | 3min 43.7s

Rysunek 8.2. Pasek postepu w Visual Studio Code

?Apphistory Startup Users Details Services

CPU 2 C P U .
100% 3.45 GHz Intel(R) Core(TM) i7-8850H CPU @ 2.60GHz
% Utilization over 60 seconds 100%
27.1/31.7 GB (85%)
Disk 0 (C:E) WY
SSD \\"//v w
) 4%
WY Disk 1(D3) T ~T
HDD A A
0%
Ethernet
Ethernet 3
S: 0 R: 0 Kbps Utilization ~ Speed Base speed: 2.59 GHz
100% 3.45 GHz Sockets: !
Ethernet Cores: 6
VMware Network ... Processes  Threads  Handles Logical processors: 12
S: 0 R: 0Kbps 395 5426 223909 Vitualization: Enabled
L1 cache: 384KB
Ethernet Up time L2 cache: 15MB
VMware Network ... -01-51- B .
5:0 R: 0Kbps 3:01:51:31 L3 cache: 9.0MB

Rysunek 8.3. Obliczenia réwnolegte wyswietlane w Menedzerze zadan

[8] mean_dep_delay df.head(10)
ik
. YEAR MONTH DAY_OF_MONTH ORIGIN DEP_DELAY
1987 10 1 ABE  1.600000

1987 10 1 ABQ .494253

1987 10 AGS .000000

1987 10 ALB .843750

1987 10 AMA .886957

1987 10 .142857

1987 10 .000000

10 .051604

10 0.833333

10 2.341463

Rysunek 8.4. Pierwsze 10 wierszy obiektu DataFrame pakietu pandas



Navigator

b mean_dep_delay_df
Display Options ~ ) YEAR MONTH  DAY_OF_MONTH ORIGIN DEP_DELAY
4 Python[1] 1987 10 1 ABE 16
| ¥ T meon dep.delay.df | 1987 10 1/ABQ 2.494252874
1987 10 1/AGS 2
1987 10 1/ALB 5.84375

Rysunek 8.5. Ramka danych mean_dep_delay df poprawnie zatadowana w ustudze Power BI

X

Load

*  mean_dep_delay_df
Evaluating...

Rysunek 8.6. Ostatnia faza fadowania danych do ustugi Power BI

[l mean_dep_delay_df.csv E3 |

IYEAR,MONTH DAY OF MONTH, ORIGIN,DEP DELAY
1987,10,1,ABE,1.6
1987,10,1,ABQ,2.4942528735632186
1987,10,1,AGS,2.0

1987,10,1,ALB,5.84375

b WN =

Rysunek 8.7. Zawartos¢ pliku CSV utworzonego za pomocg skryptu jezyka Python w ustudze
Power BI

> head(mean_dep_delay_df, 10)

# A tibble: 10 x 7

# Groups: YEAR, MONTH, DAY_OF_MONTH [1]
YEAR MONTH DAY_OF_MONTH ORIGIN avg_de] ay

<int> <int> <int> <chr> <db7>
1 1987 10 1 ABE 1.6
2 1987 10 1 ABQ 2.49
;1987 10 1 ACV 14
4 1987 10 1 AGS 2
1987 10 1 ALB 5.84
1987 10 1 ALO 0
1987 10 1 AvMA 0.0870
g8 1987 10 1 ANC 1.14
9 1987 10 1 APF 0
10 1987 10 1 ATL 4.02

>

Rysunek 8.8. Pierwsze wiersze obiektu tibble z danymi srednich opéznien
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Navigator

P mean_dep_delay_df

Display Options ~ [2 Preview downloaded on Thursday, April 1, 2021
4 R[1] YEAR MONTH DAY_OF_MONTH ORIGIN avg_delay
7] mean_dep_delay_df I 1987 10 1]ABE 16
L% 1987 10 1 ABQ 2494252874
1987 10 1 ACV 14
1987 10 1 AGS 2

Rysunek 8.9. Ramka danych mean_dep_delay_df zatadowana w ustudze Power BI

X

Load

mean_dep_delay_df
Evaluating...

Rysunek 8.10. Ostatnia faza tadowania danych do ustugi Power BI

YEAR, MONTH, DAY OF MONTH, ORIGIN,avg delay
1987,10,1,ABE, 1.6
1987,10,1,ABQ,2.4942528735632186
1987,10,1,ACV, 14

1987,10,1,AGS, 2

1987,10,1,ALB, 5.84375

oG WN =

Rysunek 8.11. Zawartos¢ pliku CSV utworzonego za pomocg skryptu jezyka R w ustudze
Power BI



Rozdziat 9. Wywotywanie zewnetrznych interfejsow APl w
celu wzbhogacania danych
> Bing maps | Dev Center
Myacoount~  Datasowces -  Announcements  Confacts &Info
My keys
Key created successfuly

Click here to create a new key.

Click here to download complete list of keys.

View Specific Key: Enter key to search... Q
Application name Key details Enable Preview for All Keys @ (10
geocoding-test Key: Show key Update
Application Uri: Copy key
Key type: Basic / Dev/Test Usage Report
Created date: 05/07/2021 Enable Security
Expiration date: None Enable Preview (I

Key Status: Enabled
Security Enabled: No

Rysunek 9.1. Potwierdzenie utworzenia klucza w serwisie Bing Maps

JSON RawData Headers

Save Copy Collapse All Expand All Y Filter JSON

authenticationResultCode: "ValidCredentials"
w brandLogoUri: "http://dev.virtualearth.net/Branding/lLogo_powered_by.png"
w copyright: "Copyright © 2021 Microsoft and its suppliers. All rights

reserved. This API cannot be accessed and the content and any
results may not be used, reproduced or transmitted in any manner
without express written permission from Microsoft Corporation.”

w resourceSets:
v o:
estimatedTotal: 1

W resources:

v 0:

v _ type: "Location:http://schemas.microsoft.com/search/local/ws/rest/v1"

w bbox:
9: 47.63550528242932
1: -122.13598214165333
2: 47.643230717570674
3: -122.12069585834666

name: "1 Microsoft Way, Redmond, WA 98052"

Rysunek 9.2. Pierwsze geokodowanie przy uzyciu interfejsu APl Bing Maps Locations
z wykorzystaniem przegladarki
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[bazowy_url]query=[adres]?key=[KLUCZ_UWIERZYTELNIANIA]

Rysunek 9.3. Format adresu URL zadania GET do interfejsu APl Bing Maps Locations

w|resourceSets:

estimatedTotal: 1

Gl

"221 S 4th St, Montevideo, MN 56265"

b __type:
» bbox: [..]

name:
w point:

type: "Point”
w coordinates:
o: 44.94375
-95.72229

addressLine:
adminDistrict:

adminDistrict2:

countryRegion:

lat_true

-77.
DC, 20002

200 K St
North East,
Washington
DC, 20002

200 K St
Northeast, DC

-77.003274

lon_true

003274

“MN

numResources formattedAddress
200 K St NE,
Washington, DC
20002

200 K St NE,
dashington, DC
20002

200 K St NE,
Washington, DC
20002

"221 S 4th st”

"United States”

latitude

.903161 -77.003053

.9093161

-77.003053

.903161 -77.003053

"Chippewa County”

longitude text status

"authent.”...

"authent.”

"authent.”...

Rysunek 9.5. Zawartos¢ ramki DataFrame z danymi geokodowania

> tb1_enriched

# A tibble: 120 x 11
full_address Tat_true Ton.
<chr> <dbl>
200 K St NE, Was~ 38.9
200 K St North E~ 38.9
200 K St Northea~ 38.9
500 L'enfant Pla~ 38.9
500 Lenfant Plaz~ 38.9
500 Lenfant Plaz~ 38.9
2197 Plumleigh D~ 37.5
2197 Plumleegh D~ 37.5
2197 Plumleegh D~ 37.5
5034 Curtis St, ~ 37.5

# ... with 110 more rows

A

true numOfResources formattedAddress

> <int> <chr>

200 K st NE, Washin~
200 K St NE, Washin~
200 K St NE, Washin~
500 Lenfant Plaza S~
500 L'Enfant Plaza
500 L'Enfant Plaza
2197 Plumleigh Dr,
2197 Plumleigh Dr,
2197 Plumleigh Dr,
5034 Curtis St, Fre~

cococococoV

T

e

statusDesc statustde

<chr> <int>
0K 200
0K 200 "
0K 200
oK 200
0K 200
0K 20
oK 200
0K 200
0K 200
0K 200

"Location:http://schemas.../search/local/ws/rest/v1"”

http://dev

http://dev

http://dev.v.

"{\"authenticat~
"{\"authenticat~

0 "{\"authenticat~

"{\"authenticat~
"{\"authenticat~
"{\"authenticat~
"{\"authenticati~

Rysunek 9.6. Zawartos¢ obiektu DataFrame wzbogacona danymi geokodowania

irtualearth!...

irtualearth!...

irtualearth!...

url

<chr>
http://dev
http://dev
http://dev
http://dev
http://dev
http://dev
http://dev
http://dev
http://dev
http://dev



Navigator

Display Options ~ D-

4 Python [1]

% enriched_df

enriched_df

full_address

200 K St NE, Washington DC, 20002

200 K St North East, Washington DC, 20002
200 K St Northeast, DC

500 L'enfant Plaza SW, Washington DC, 200024
500 Lenfant Plaza SW, Washington DC, 200024

formattedAddress

200 K St NE, Washington, DC 20002
200 K St NE, Washington, DC 20002
200 K St NE, Washington, DC 20002
500 Lenfant Plaza SW, Washington,
500 Lenfant Plaza SW, Washington,

Rysunek 9.7. Obiekt DataFrame enriched_df zatadowany w ustudze Power BI

Navigator
ye)
Display Options ~ [}
4 R[3]
OB tl

\_BYEZI thl_enriched |
tbl_orig

tbl_enriched

full_address

200 K St NE, Washington DC, 20002

200 K St North East, Washington DC, 20002
200 K St Northeast, DC

500 L'enfant Plaza SW, Washington DC, 200024

500 Lenfant Plaza SW, Washington DC, 200024

2
formattedAddress
200 K St NE, Washington, DC 20002
200 K St NE, Washington, DC 20002
200 K St NE, Washington, DC 20002
500 Lenfant Plaza SW, Washington,
500 Lenfant Plaza SW, Washington,

Rysunek 9.8. Obiekt DataFrame tbl_enriched zatadowany w ustudze Power BI

Rozdziat 10. Obliczanie kolumn przy uzyciu ztozonych

algorytmow

Rysunek 10.1. Tréjkat sferyczny
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Rysunek 10.2. Wielkie okregi, ktére generuja tréjkat sferyczny

Rysunek 10.3. Odlegtos¢ wielkiego okregu miedzy punktami P i Q

d = 2R arcsin (\/sin2 (@) + cos ¢b; cos ¢ sin® (12 ;'1' ))

Rysunek 10.4. Wzdr na odlegtos¢ miedzy dwoma punktami wynikajacy z prawa cosinuséw

hav 8 = I;M — sin? (E)

2 2

Rysunek 10.5. Definicja funkcji haversine

d = R hav~! (hav(¢y — ¢1) + cos ¢y cos ¢ hav(dg — A1)

Rysunek 10.6. Definicja wzoru odlegtosci Haversinesa



Element New Y i a 22183.49.

Sanctuary Hotel Nes ¢ Ti ' 2169

22389.739387

Fairfield Inn & Suites Nes 4
Manhattan/Time...

Rysunek 10.8. Dodano odlegtosci od hoteli do lotnisk JFK i LGA obliczone metodami Haversine
i Karney

o x
Nawigator
R| | Sheet1 B
Opgje wyswietlania ~ [Hé objectld latitude longitude name
4 hotels-nyadss [1] E4tVCEHyZd 40,75584 -73,99178 Element New York Times Square West
v D Sheet 1 | L1kEZgwRDA 40,7585 -73,98317 Sanctuary Hotel New York Times Square
KyHuNGOabX 40,738224 -74,009476 The Jane
BKp7Egdjlm 40,77704 -73,97749 Hotel Olcott

Rysunek 10.9. Wybieranie arkusza Sheet 1

FH. 1.2 haversineDistanceFromJFK Iz‘ 1.2 karneyDistanceFromJFK Iz‘ 1.2 haversineDistanceFromLGA |Z| 1.2 karneyDistanceFromLGA Iz‘

1 22103.49356 22130.68154 10314.34571 10338 54688
2 21696.69774 21720.53035 9541 202663 9563.793968
3 22308.73938 22345 75892 12316.65674 12342 18732
4 22651.19055 2266817 8832 33648 8854 870363

Rysunek 10.10. Wynik transformacji za pomoca skryptu Pythona
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# A tibble:

objectId latitude longitude
<chr> <db > <dbl>
1 E4tVCEH~ 40.8 -74.0
2 L1kEZgw~ 40.8 -74.0
3 KyHuUNGO~ 40.7 -74.0
4 BKp7Egd~ 40.8 -74.0
5 BvCu5xD~ 40.8 -74.0
6 22toTiz~ 40.7 -74.0
7 NChOnza~ 40.8 -74.0
& Z20Xs 3w~ 40.7 -74.0
9 Nhhvkal~ 40.7 -74.0
10 16C4HX X~ 40.8 -74.0
# ... with 90 more rows, and 2
>

100 x 16

name
<chr>
Elem~
Sanc~
The ~
Hote~
Fair~
Soho~
Amer~
Lafa~
The ~
Nati~

type address stars phone
<chr> <chr>  <dbl> <chr>

HOTEL 311 We~
HOTEL 132 We~
HOTEL 113 Ja~
HOTEL 27 W 7~
HOTEL 338 we~
HOTEL 341 Br~
HOTEL 230 we~
HOTEL 38 E 4~
HOTEL 91 E B~
HOTEL 315 W ~

CWWWWNO N & W
=
5]
5
=
@

1844~
1646~
+1 2~

website state city pl haversineDistan~ karneyDistanceF~

<chr> <chr> <lis> <dbl>
New ~ New ~ <dbl~ 22103.
New ~ New ~ <dbl~ 21697.
New ~ New ~ <dbl~ 22310.
New ~ New ~ <dbl~ 22651.
New ~ New ~ <dbl~ 22157.
New ~ New ~ <dbl~ 20247 .
New ~ New ~ <dbl~ 22065.
New ~ New ~ <dbl~ 20440.
New ~ New ~ <dbl~ 19875.
New ~ New ~ <dbl~ 22342

more variables: haversineDistanceFromLGA <dbl>, karneyDistanceFromLGA <dbl>

Rysunek 10.11. Dane hoteli wzbogacone informacjami o odlegtosciach

Navigator

P| Sheet 1

Opdge wyswietlania ~

4 hotels-ny.xdsx [1]

(2 objectld

E4tVCEHyZd

| B\ sheet1

| L1kEZgwRDA

KyHuNGOabX
BKp7Egdjlm

Rysunek 10.12. Wybieranie arkusza Sheet 1

<dbl>
22131.
21721.
22346.
22669.
22185.
20284.
22088.
20474,
19913.
22364.

2

latitude longitude name
40.75584 -73.99178| Element New York Times Square We
407585 -73.98317| Sanctuary Hotel New York Times Sq o
40.738224 -74.009476 The lane
40.77704 -73.57749| Hotel Olcott

5. 1.2 haversineDistanceFromFK [~ | 1.2 kameyDistanceFromJFK [~ | 1.2 haversineDistanceFromLGA [+ ] 1.2 kameyDistancefromlGA [ |

1

2
3
4

22103.49356

21696.69774

22309.73938
22651.19055

22130.68154 10314.34571
2172053035 8541 202663
22345 79852 12316.65674

22669.17 8832 33648

Rysunek 10.13. Wynik transformacji wykonanej za pomocg skryptu Pythona

y

2x+y-2=0

6 5 4 3 2 10

-6

Rysunek 10.14. Reprezentacja rownania liniowego 2x + y = 2

10338 54688
9563.793968
12342 18732
8854 870363



X

Rysunek 10.15. Reprezentacja ogélnego réwnania liniowego w postaciax + by + cz+d =0

X 6 ax+by+cz+d=0
I &
N :
\. 4 - 1 = —{1"-_
\ | |\ X +y 220 H il
— 111 I
| o I
=1 -
1 1 B L1171
‘ ‘ \ X 'Jff.;, :4
] ] I = —’l' Hl
% 5 4 3 2 10 2 3 4 5 6 T
..... ‘ _;.. (1’ O)\ <1;;‘.¢E::]j
B, s
2x+y-2=|0 | T |\ géé“’
|
5 |
! —6- \v

Rysunek 10.16. Reprezentacja ogdlnych nieréwnosci liniowych z dwiema lub trzema
zmiennymi
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Input interpretation:

‘ plot ‘ 30x+25y =2400Ax=45Ay = 25

Inequality plot:
45 ]
B (45,42)
40 |
35+ B
¥

30+

25+

A (45,25) C (59.1,25)

1
45 50 55 60

Rysunek 10.17. Obszar wykonalnosci narysowany w serwisie WolframAlpha

warehouse_name  product_qty

Magazyn ITA 50000
Magazyn DEU 30000
Magazyn JPN 40000
Magazyn USA 55000,

Rysunek 10.18. Liczby sztuk produktu dostepnych w magazynach

country_name product_qty

Wiochy 40000
Francja 15000
Niemcy 25000
laponia 45000
Chiny 25000
USA 25000,

Rysunek 10.19. Liczby sztuk produktu zamawianych przez poszczegoélne kraje



warehouse_name  country_name  shipping_cost

Magazyn ITA Wiochy 8
Magazyn ITA Francja 18
Magazyn ITA Niemcy 14
Magazyn ITA Japonia 40
Magazyn ITA Chiny 40
Magazyn ITA USA 25
Magazyn DEU Wiochy 12
Magazyn DEU Francja 10
Magazyn DEU Niemcy 8
Magazyn DEU Japonia 18
Magazyn DEU Chiny 40
Magazyn DEU USA 18
Magazyn IPN Wiochy 24
Magazyn JPN Francja 32
Magazyn JPN Niemcy 30
Magazyn JPN Japonia 10
Magazyn JPN Chiny 33
Magazyn JPN USA 35
Magazyn USA Wiochy 25
Magazyn USA Francja 20
Magazyn USA Niemcy 18
Magazyn USA Japonia 35
Magazyn USA Chiny 30
Magazyn USA USA 10,

Rysunek 10.20. Koszty wysytki produktu z magazynoéw do krajow zamawiajgcych

Definitions Wrtochy (j=1) Francja (j=2) Niemcy (j=3) Japonia (j=4) Chiny (j=5) USA [j=6)
Magazyn ITA (i=1) Tans Can e C o Tz o T Lo w1z oz 1l az
Magazyn DEU (i=2)  x.,, C X 22, C2a X23,Cas X20,Caa | X25,Co5 | X6, Cos
Magazyn JPN (i=3) X31,C3 X32, C3z X33, C33 X34, C3q X35, Css X35, C35
Magazyn USA (i=4) Xa1,Cay Xa2,Caq X3, Cyz Xag, Cag X5, Cys X426, Cag J

Rysunek 10.21. Definicja macierzy liczby sztuk wysytanych produktéw i zwigzanych z tym kosztow

Rysunek 10.22. Liczby sztuk wystanych produktéw zgodnie ze znalezionym rozwigzaniem
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Rysunek 10.23. taczne liczby sztuk produktéw wystane z poszczegdlnych magazynéw

Nawigator
p WarehouseSupply
Opqje wyéwietlania ~ I:!% Data pobrania podgladu: piatek
. RetailDataxisx [8] warehouse_name product_gty
¥ E CountryDemand Magazin ITA e
Magazyn DEU 30000
¥ EB ShippingCost Magazyn IPN 40000
OB Tables Magazyn USA 55000
| B 2 Warehous=Supply [y
OE Country Demand
OE Problem

O EE Shipping Cost
O E Warehouse Supply

Rysunek 10.24. Wybieranie trzech arkuszy ze skoroszytu Excel

ZrgyiETiE B < Jx | = Table.TransformColumnTypes(CountryDemand Table,{ +  JStEwienia zaoytaniz
1 CountryDemand 2. A% country_name - | 123 product_qgty - 4 WEASCIWOSCI
ER ShippingCost 1 Wiochy 20000 Nazwa
CountryDemand
A WarehouseSupply 2 |Francia 15000 ¥
3 Niemcy 25000 Wszystkie wiasciwosci
4 laponia 45000
4 ZASTOSOWANE KROKI
5 | Chiny 25000 ;
6 |usa 25000 ZFrédio
Nawigacja
> Zmieniono typ

Rysunek 10.25. Zapytanie CountryDemand wraz ze stosem zastosowanych krokéw

._":'“_l Scal zapytania| - § Analiza tekstu

E% | scal zapytania arzanie obrazow

5 Scalzapy’taniajaknmwe Machine Learning

Potacz Scal to zapytanie z innym zapytaniem
: w tym pliku.

Rysunek 10.26. Scalanie innego zapytania z zapytaniem Scalanie1



Opcje

GLOBALNE

tadowanie danych
Edytor Power Query
DirectQuery

Obsluga skryptow jezyka R

Poziomy prywatnosci

O Zawsze lacz dane zgodnie z ustawieniami poziomu prywatnosci
dla kazdego Zrodia

O Polacz dane zgodnie z ustawieniami poziomu prywatnosci dla
kazdego pliku
Zawsze ignoruj ustawienia poziomu prywatnosc %

Wy

s

. i
To ustawienie moze

swzﬂa’waf ujawnienie poufnych informacji nieupowaznionej osobie. I

Zabezpieczenia

Rysunek 10.27. Opcje w ustawieniach pozioméw prywatnosci

z:: 8 ~| EB value
dataset Table
2 | result_df Tal|31Ie

)

Rysunek 10.28. Zaznacz tabele result_df

[, A8 warehouse_name |~ | A8 country_name [~] AB. shipped_qty [~] A8 cost [~]
1 Magazyn ITA Wiochy 40000.0 320000.0
2 Magazyn ITA Francja 0.0 0.0
3 Magazyn ITA Niemcy 10000.0 140000.0
4 Magazyn ITA Japonia 0.0 0.0
5 Magazyn ITA Chiny 0.0 0.0
6 Magazyn ITA USA 0.0 0.0

Rysunek 10.29. Zawartos¢ tabeli result_df
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Nawigator

Opdje wyswietlania ~

4 RetailDatadsx [8]
¥ F CountryDemand
¥ F ShippingCost
O B Tables
B [ WarehouseSupply
OEF Country Demand
O EH Problem
O EH Shipping Cost
O B3 Warehouse Supply

P WarehouseSupply

[% warehouse_name
Magazyn ITA
Magazyn DEU

Magazyn IPN
Magazyn USA

WarehouseSupply i

Rysunek 10.30. Wybieranie trzech arkuszy skoroszytu Excela

/B ,p,ac warehouse_name B ,ABC country_name B 1.2 shipped_gty

1 | Magazyn ITA Wiochy

2 | Magazyn ITA Frangja

3 | Magazyn ITA Niemcy

4 | Magazyn ITA Japonia

5 | Magazyn ITA Chiny

6  Magazyn ITA UsSA

7 | Magazyn DEU Wiochy

Rysunek 10.31. Zawartos¢ tabeli WarehouseSupply

product_gty
50000
30000
40000
55000
[=]/1.2 cost
40000
0
10000
0
0
0
0

(=T~ T~ R~ ]



Rozdziat 11. Dodawanie statystyk: powigzania

Prosty wykres punktowy
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Warto$¢ x
Rysunek 11.1. Prosty wykres punktowy
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Y °
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Kierunek dodatni Kierunek ujemny
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Niezdefiniowany
brak powiazania

Rysunek 11.2. Typy kierunkéw powigzan

Niezdefiniowany
rosnacy i malejacy
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Rysunek 11.3. Formy powigzania
A
3 3
®
)
2 L ® L 2 ° °
e
y ° o ° y ® (] ()
® °
1 1 e [
[ ]
[ ] [ ] g
1 0 1 3 4 ! -1 0 1 2 3
X X
-1 1
Powigzanie silne Powiazanie stabe

Rysunek 11.4. Sita powigzania

r— Yoz —2) (v — )
\/2?21 (zi — z)? \/Z?:l (yi —9)?

Rysunek 11.5. Wz6r na wspodiczynnik korelacji Pearsona




corr=1 corr=0.8

corr=1 corr =1

cor=04

corr =1

cor=0

corr = NA

corr =-0.4

corr =-1

cor=-0.8

corr = -1

Nieprawidtowa korelacja

Nieprawidtowa korelacja

Rysunek 11.7. Nieprawidtowe wartosci korelacji z powodu wartosci odstajgcych

Nieprawidtowa wartosc¢ korelacji
spowodowana klastrami

Rysunek 11.8. Nieprawidtowa wartos¢ korelacji spowodowana klastrami



Nieprawidtowa wartos¢ korelacji
z powodu heteroskedastycznosci

Rysunek 11.9. Nieprawidtowa wartos¢ korelacji z powodu heteroskedastycznosci

Mediana Srednia Mediana
) Mediana )
Dominanta -~ Srednia Dominanta Srednia -+ | ~ Dominanta
! : !
Przekrzywienie dodatnie Rozktad symetryczny Przekrzywienie ujemne

Rysunek 11.10. Typy przekrzywienia rozktadu

62 D’

p=1_n(n2—l)

Rysunek 11.11. Wz6r na wspodiczynnik korelacji rang Spearmana

e
e(OV
T i e —— 2
& %,.
y y é\’bv 8,
g

Powigzanie monotoniczne Powigzanie niemonotoniczne

Rysunek 11.12. Powigzania monotoniczne i niemonotoniczne



rho=1 rho=0.38 rho=04 rho=0 rho=-04 rho=-08 rho=-1

rho=1 rho =1 rho =NA rho =-1 rho =-1 rho =-1

rho=0

Rysunek 11.13. Korelacja rang Spearmana obliczona na podstawie rozktadéw Boigelota

A
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-
Il
O

oo

oo

. 4

11

Rysunek 11.14. Korelacja Pearsona i Spearmana dla nieliniowego powigzania monotonicznego

o 2(ne — ng)
n(n—1)

Rysunek 11.15. Wz6r na obliczanie wspétczynnika korelacji Kendalla
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country continent lifeExp gdpPercap

Rysunek 11.16. Prébka zbioru danych o PKB i oczekiwanej dtugosci zycia

Oczekiwana dlugosé zycia PKB na 1 mieszkanca

500 1
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@ ar
U U 200 1
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o - o- T T T T
30 40 50 B0 0 B0 ] 20000 40000  GOO0OO  BOOOOD 100000
Oczekiwana dtugosc¢ zycia (w latach) PKB na mieszkanca (USD)

Rysunek 11.17. Rozktad zmiennych Sredniej dfugosci zycia i PKB na 1 mieszkanca

fOczekiwana dtugoéé zycia a PKB na 1 mieszkanca
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Rysunek 11.18. Wykres punktowy zaleznosci pomiedzy oczekiwang dtugoscia zycia
a wysokoscig PKB na 1 mieszkanca



lifeExp gdpPercap

lifeExp 1

gdpPercap @

£d

man
lifeExp gdpPercap
lifeExp 1

pPercap @

lifeExp

gdpPercap €

Rysunek 11.19. Korelacje miedzy oczekiwang dtugoscig zycia a wysokoscig PKB na jednego

mieszkanca

# A tibble: 1,704 x 6

country year pop
<chr: <tlh > <dbl> <chr>
Afghanistan 1952 8425333 Asia
Afghanistan 1957 9240934 Asia
Afghanistan 1962 10267083 Asia
Afghanistan 1967 11537966 Asia
Afghanistan 1972 13079460 Asia
Afghanistan 1977 14880372 Asia
Afghanistan 1982 12881816 Asia
Afghanistan 1987 13867957 Asia
Afghanistan 1992 16317921 Asia
Afghanistan 1997 22227415 Asia

=

. with 1,694 more rows

continent lifeExp gdpPercap

~fF 7
(0 =

28.

[ T B o N S SN e Y e Y W ]

Rysunek 11.20. Pierwsze wiersze obiektu tibble zawierajace dane populacji

Oczekiwana dlugosc¢ zycia

50~

Czestosé

“ e
Oczekiwana diugos¢ zycia (w latach)

Czestosé

80

PKB na 1 mieszkanca

0 30000

779.
821.
853.
836.
740.
786.
978.
852.
649.
635.

50000
PKB na 1 mieszkanca (|

Rysunek 11.21. Wykresy rozktadu oczekiwanej dtugosci zycia i PKB na 1 mieszkanca
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Oczekiwana diugosc¢ zycia a PKB na 1 mieszkarnca

90000 -

60000 -

gdpPercap

30000 -

lifeExp

Rysunek 11.22. Wykres punktowy zaleznosci miedzy oczekiwang dtugoscia zycia a wysokoscia
PKB na 1 mieszkanca

Correlation method: 'pearson’ Correlation method: 'spearman’ Correlation method: 'kendall’
Missing treated using: 'pairwise. Missing treated using: 'pairwise. Missing treated using: 'pairwise.
complete.obs' complete.obs’ complete.obs’
# A tibble: 2 x 3 # A tibble: 2 x 3 # A tibble: 2 x 3
rowname 1ifeExp gdpPercap rowname  1ifeExp gdpPercap rowname  lifeExp gdpPercap
<chr> <db 1> <ab 1> <chr> <dbT> <dbl> <chr> <db 7> <dbl>
TifeExp NA 0.584 TifeExp NA 0.826 TifeExp NA 0.637
gdpPercap 0.584 NA gdpPercap 0.826 NA gdpPercap  0.637 NA

Rysunek 11.23. Wspétczynniki korelacji w obiektach tibble

Pobierz dane

[internet %] Wszystkie
Wszystkie & Intemnet
Inne | Importuj dane ze strony sieci Web.

Rysunek 11.24. Pobieranie danych z internetu



Przezycie a klasa pasazera

PClass

Survived

58
Niebieski
4,0
Jasnoniebieski
2,0
0,0
-2,0
Jasnoczerwony
Czerwony ~40
=51

Rysunek 11.25. Wykres mozaikowy dla zmiennych Survived i PClass

Pclass
Survived Razem
1 2 3

80 97 372 549

0 133 113 303 549
14,6% 17.7%  67.8% 100%
37% 52,7%  75.8%  61.,6%

136 87 119 342

83 71 188 342
! 39.8% 254%  34.8% 100%
63% 473%  242%  38.4%

216 184 491 891

216 184 491 891
Razem 242%  20,7%  55.1% 100%
100% 100% 100% 100%

x”=102,889 df=2|Wspdlezynnik V Cramera=0,340|p=0.000

Liczba zaobserwowana

Liczba oczekiwana

% wérod ocalalych/nieocalatych

% wérod pasazerow klasy

Rysunek 11.26. Tabela kontyngencji dla zmiennych Survived i PClass
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Rysunek 11.27. Wzér na wspdiczynnik V Craméra

Maty [0-0,3)
Sredni [0,3-0,5)
Duzy [0,5-1)

Rysunek 11.28. Zakresy miar efektéw wspodtczynnika V Craméra

JestOszustem Hobby

Nie jest oszustem Koszykowka

Nie jest oszustem Pianino

Nie jest oszustem Koszykowka

Oszust Szachy
Oszust Szachy
Oszust Sitownia

Rysunek 11.29. Przyktadowy zestaw danych zmiennych kategorycznych

H(X) — H(X|Y)
H(X)

Rysunek 11.30. Wz6r na wspodiczynnik niepewnosci Theila

UX|y) =

Zakres miedzykwartylowy

Wartosci
odstajace

¥

IQR
Wartosci | (1QR) |
odstajace | |
. +
Minimum
(Q1-1,5*I1QR) -
Q1 Mediana Q3
(percentyl 25) (percentyl 75)

Rysunek 11.31. Graficzne objasnienie wykresu pudetkowego

Maksimum
(Q3+1,5*IQR)



Histogram + KDE

0,20
0,15
0,10
0,05
0,00

Wykres pudetkowy

Wykres skrzypcowy

-10,0 -75 -5,0 25 0,0 25 50 75
Rysunek 11.32. Graficzne objasnienie wykresu skrzypcowego

Wiek pasazera a klasa pasazera

80 A
60
40 -
20 A
04
: 1 2

3
PClass

Age

Rysunek 11.33. Graficzne objasnienie wykresu skrzypcowego

2 _ anx(yx - 7)2 _ 072

B Zx,i(yxi _7)2 B Gyz

Rysunek 11.34. Wz6r na wspodiczynnik korelacji
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n=0,84

75

s { |

Ocena

25

Algebra

Geometria

Przedmiot

Statystyka

70

60

Ocena

50-

40

30

Algebra

Geometria

Przedmiot

Rysunek 11.35. Rdznice w n po zmianie rozktadu ocen z przedmiotéw

Name - 1.00

Ticket - 0.94

Pclass

Cabin

Age -

Fare -

Survived

Sex

Embarked

SibSp - 1.00

Parch - 1.00

Passengerld - 1.00

Name -

1.00 1.00 1.00

1.00 100 0.97

0.10

0.08

Pclass
Cabin

Rysunek 11.36. Mapa termiczna korelacji

1.00

0.92

Fare

Survived

1.00

Sex

1.00

1.00

Embarked

Parch

1.00

0.88

Passengerid -

Statystyka

-1.00

-0.75

0.50

0.00

—-0.25

-0.50

—-0.75

-=1.00



# A tibble: 144 x 3

row col corr
<chr> <chr> <db 1>
Age  Age 1

Age Cabin 0.524
Age  Embarked 0.249
Age Fare 0.136
Age  Name 1

Age  Parch -0.0488
Age PassengerId .0381
Age  Pclass 0.366
Age Sex 0.0250
Age  Sibsp -0.185

# ... with 134 more rows

Rysunek 11.37. Obiekt tibble korelacji dla danych dotyczacych katastrofy Titanica

Survived - L 0 )8 0 0.09
SibSp -

Sex-

Pclass - ).3 0 .5 02 0.09
corr
1.00
Passengerid - 0.0 ). - 0.01 0.75
3 0.50
Parch - SRR 0 0 ] 0.08 k 0.25
0.00

Name -

Fare -
Embarked - 8 0.12 0.28 0.09
Cabin - L 0.42
Age - £ 0.05
\ ' ' v ' ] ' ' ' ' ' '
Age Cabin  Embarked Fare Mame Parch Passengerld Pclass Sex SibSp Survived Ticket
row

Rysunek 11.38. Mapa termiczna obiektu tibble korelac;ji
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Rozdziat 12. Dodawanie statystyk: wartosci odstajgce
i wartosci brakujace

3 3
r=04 . r=038 °
2 ® L 3 2 ° () °
I J [ )
y ® e sl v ° o ° e
° ° ° °
1 ® 1
° 7 °
® Wartosc¢ odstajaca °
-1 0 1 2 4 ! R 0 1 2 4
X X
1 =1
Korelacja W OBECNOSCI warto$ci odstajacej Korelacja BEZ OBECNOSCI wartoéci odstajacej

Rysunek 12.1. Wykresy korelacji liniowej w przypadku obecnosci w zestawie danych wartosci
odstajacej i bez niej

| Zakres miedzykwartylowy (IQR) ‘
| |

Wartosci Q1 Q3 Wartosci
odstajace odstajace
oo L - " s m o
Mediana
Dolny was GOrny was
(Q1-1,5%IQR) (Q3+1,5*IQR)

Rysunek 12.2. Gtéwne cechy wykresu pudetkowego
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Rysunek 12.3. Zmienne liczbowe a zmienne kategoryczne
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Rysunek 12.4. Wykres punktowy dla dwdch zmiennych liczbowych
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Rysunek 12.5. Odlegtos¢ euklidesowa od srodka rozktadu
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Rysunek 12.6. Odlegtos¢ Mahalanobisa od srodka rozktadu
=Y 2 I e=1(2 _ 13
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Rysunek 12.7. Wz6r na odlegtos¢ Mahalanobisa

Rozktad zawartosci siarczynow

e e (Tt
025 0.50 0vs 1.00 125 1.50 1.75 200
siarczyny

Rysunek 12.8. Wykres pudetkowy dla zmiennej sulphates



Rozktad zawartosci siarczynéw bez wartosci odstajgcych

03 04 05 06 o7 08 09 1.0
siarczyny

Rysunek 12.9. Wykres pudetkowy zawartosci siarczynéw po usunieciu wartosci odstajgcych

Rozktad zawartosci siarczynow bez wartosci odstajacych wedtug jakosci
1.0 ——

09

(=]
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~
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Rysunek 12.10. Wykresy pudetkowe zawartosci siarczynéw dla kazdej wartosci jakosci
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Rysunek 12.11. Histogramy wszystkich zmiennych jakosciowych wina bez wartosci odstajgcych
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Rysunek 12.12. Histogramy wszystkich przeksztatconych zmiennych jakosci wina
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13
14
15
17
19

1558
1570
1574
1589
1598

fixed
acidity

7.8
8.9
8.9
8.1
7.9

6.9
6.4
56
6.6
6.0

dhang

e “ WY S W

e

is_mahalanobis_outlier

True
True
True
True

True

True
True
True
True

True

mahalanobis_outlier_proba

0.999987
0.996728
0.997628
1.000000
1.000000

0.999994
0.999999
1.000000
0.985707
0.989600

Rysunek 12.13. Informacje o wartosciach odstajacych pokazane w ramce danych

Rozktad zawartosci siarczynow
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Rysunek 12.14. Wykres pudetkowy zmiennej sulphates
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Rozktad zawartosci siarczynow bez wartosci odstajacych
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Rysunek 12.15. Wykres pudetkowy zmiennej sulphates po usunieciu wartosci odstajacych
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Rysunek 12.16.Histogramy dla kazdej zmiennej liczbowej
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# A tibble: 182 x .

is_mahalanobis_outlier mahalanobis_outlier_proba
<dbi>

fixed.acidity
<dbl> > <Igi>
0.313 TRUE 0.997
0.313 TRUE 0.998
-0.970 g TRUE 0.982
-2.54 TRUE 1.00
-2.04 TRUE 1.00
-0.515 . 4 TRUE 1.00
-3.18 {J TRUE 1.00
-0.376 TRUE 0.998
-2.14 1 TRUE 1.00
TRUE 0.982

.

-0.376

Rysunek 12.17. Wynikowy obiekt tibble zawierajgcy informacje o wielowymiarowych

wartosciach odstajacych
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Rysunek 12.18. Proces imputacji wielokrotnej

Oto najczestsze implementacje imputacji wielokrotne;j:

&
e
© E — &
e <) = —_ —_
5 = S 22 . o 52 g3 N
0 z = e 52 o e e e
@ ) 2 @ (= ha ) a = 5
7] © [72] <]
é s g E 5 8 2 53
a @ a = 1%} < 7] a =
0 R —
w
] —
2 250 [N
©
g
2500 e —
8 —_—
750
Missing Present
(8.1%) (91.9%)

Rysunek 12.19. Wykres brakujacych wartosci w catym zestawie danych

Fare (o )

Cabin (77_1%)

(0.22%)

Embarkeu



> miss_var_summary(tbh1)
# A tibble: 12 x 3
variable n_miss pct_miss

<chr> <int> <db >
Cabin 687 77.1
Age 177 19.9
Embarked 2 0.224
PassengerId 0 0
survived 0 0
Pclass 0 0
Name 0 0

sex 0 0
SibsSp 0 0
Parch 0 0
Ticket 0 0
Fare 0 0

Rysunek 12.20. Podsumowanie brakujgcych wartosci

600
529

400

200

Intersection Size

158

0
I Ticket_NA
I Fare_NA
I Embarked_NA .
m—  Age NA I .
I Cabin_NA .
600 400 200 O
Set Size

Rysunek 12.21. Wykres typu UpSet brakujacych wartosci w zestawie danych

133



Rozktad brakujacych wartosci
Szeregi czasowe z wyrdznionymi brakujgcymi obszarami
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Rysunek 12.22. Wykrywanie brakujgcych wartosci w szeregach czasowych
> # Usuwanie typu Tistwise
> cor( th1_num, method = 'pearson’, use = 'complete.obs’ )
PassengerId survived pclass Age Ssibsp parch Fare
passengerId 1.00000000 0.02934016 -0.03534911 0.03684720 -0.08239772 -0.01161741 0.00959178
survived 0.02934016 1.00000000 -0.35965268 -0.07722109 -0.01735836 0.09331701 0.26818862
pclass -0.03534911 -0.35965268 1.00000000 -0.36922602 0.06724737 0.02568307 -0.55418247
Age 0.03684720 -0.07722109 -0.36922602 1.00000000 -0.30824676 -0.18911926 0.09606669
sibsp -0.08239772 -0.01735836 0.06724737 -0.30824676 1.00000000 ©0.38381986 0.13832879
parch -0.01161741 0.09331701 0.02568307 -0.18911926 0.38381986 1.00000000 0.20511888
Fare 0.00959178 0.26818862 -0.55418247 0.09606669 0.13832879 0.20511888 1.00000000
>
> # Usuwanie typu pairwise
> cor( th1_num, method = 'pearson’, use = 'pairwise.complete.obs’
+
PassengerId survived pclass Age sibsp parch Fare
passengerId 1.000000000 -0.005006661 -0.03514399 0.03684720 -0.05752683 -0.001652012 0.01265822
survived -0.005006661 1.000000000 -0.33848104 -0.07722109 -0.03532250 0.081629407 0.25730652
pclass -0.035143994 -0.338481036 1.00000000 -0.36922602 O0.08308136 0.018442871 -0.54949962
Age 0.036847198 -0.077221095 -0.36922602 1.00000000 -0.30824676 -0.189119263 0.09606669
sibsp -0.057526834 -0.035322499 0.08308136 -0.30824676 1.00000000 0.414837699 0.15965104
parch -0.001652012 0.081629407 0.01844267 -0.18911926 0.41483770 1.000000000 0.21622494
0.216224945 1.00000000

Fare 0.012658219 0.257306522 -0.549409962 0.0960666%9 0.15965104

Rysunek 12.24. Macierz korelacji obliczona przy uzyciu usuwania typu listwise i typu pairwise

# A tibble: 30 x 11

variablel variable2 r rse fisher_r fisher_rse fmi t

<chr> <chr> <dbl> <dbl> <db1> <dbl> <dbl> <dbl> <dbl>
Age Fare 0.0947 0.0342  0.0950 0.0345 0.0561 2.75 5.91=- 3 0.
Age Parch -0.193 0.0339 -0.195 0.0352 0.0952 -5.54 3.07e- 8 -0
Age passengerId 0.0397 0.0413 0.0398 0.0420 0.398  0.947 3.43e- 1 -0.
Age Pclass -0.381 0.0316 -0.401 0.0370 0.189 -10.8 2.01e-27 -0
Age Sibsp -0.311 0.0314 -0.322 0.0348 0.0704 -9.26 2.06e-20 -0
Fare Age 0.0947 0.0342  0.0950 0.0345 0.0561 2.75 5.91e- 3 0.
Fare Parch 0.216 0.0320 0.220 0.0336 0 6.55 5.88e-11 0.
Fare PassengerId 0.0127 0.0336 0.0127 0.0336 0 0.377 7.06e- 1 -0
Fare Pclass -0.549 0.0234 -0.618 0.0336 0 -18.4 1.18e-75 -0
Fare sibsp 0.160 0.0327 0.161 0.0336 0 4.80 1.60e-6 0

# ... with 20 more rows

p Tower95 upper95

<dbi> <dbl>
0273 0.161
258 -0.125
0425 0.121
441 -0.317
371 -0.248
0273 0.161
153  0.278
0531 0.0783
594 -0.502
.0950 0.223

Rysunek 12.25. Wnioskowanie statystyczne dla korelacji w przypadku wielu imputowanych

zbioréow danych



# A tibble: 10 x 6
strategy ME RMSE MAE MPE MAPE
<chr> <dbl> <dbl> <dbl> <dbl> <dbl>
locf 1.11 11.8 3.10 0.133 1.22
nocb 1.20 11.6 2.92 0.0728 1.05
ewma_1l 1.17 8.66 2.20 0.135 0.849
ewma_2 1.27 9.87 2.48 0.134 0.944
ewma_3 1.30 11.3 2.75 0.129 1.03
ewma_6 1.33 12.5 3.10 0.131 1.14
ewma_9 1.34 12.6 3.13 0.130 1.15
Tinear 1.16 8.58 2.21 0.107 0.845
spline 0.261 5.71 1.58 -0.0913 0.714

| seadec 0.900 5.47 1.36 0.365 0.547]|

Rysunek 12.26. Metryki btedéw dla wartosci przypisanych w szeregach czasowych
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Rysunek 12.27. Reprezentacja wartosci imputowanych w szeregach czasowych

. A8 variable1l E] ABc variable2 E 12 r E 1.2 rse E
1 Age Fare 0.093679086 0.034107542
2 | Age Parch -0.197494964 0.033906333
3 Age Passengerld 0.03778199 0.03500428
4 Age Pclass -0.376451518 0.02990363
5 Age SibSp -0.308517666 0.03137899
6 | Fare Age 0.093679086 0.034107542

Rysunek 12.28. Tabela korelacji obliczona technika imputacji wielowymiarowej
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4 FASTOSOWANE KROKI
Zrédio
Maglowki o podwyZszonym p...
K[imienium typ

Rysunek 12.29. Usuwanie kroku ,,Zmieniono typ”

=, date [~ ] 123 value [+]1.2 toct [+]1.2 noch [+]1.2 ewma_1 [~]
1 1949-01-01 null 132 132 131
2 1949-02-01 null 132 132 131
B 1949-03-01 132 132 132 132
4 1949-04-01 129 129 129 129
) 1949-05-01 121 121 121 121
6 1949-06-01 135 i35 135 135

Rysunek 12.30. Tabela z przypisanymi szeregami czasowymi

Rozdziat 13. Korzystanie z uczenia maszynowego
bez licencji Premium lub Embedded

MNarzedzia gtowne

M x - - E Analiza tekstu
P (T . .
e <X Przetwarzanie obrazow

Zamknij i Mowe Ostatn . .
zastosuj~  Zrodho = uZywane Ir é Azure Machine Learning

Zamknij MNowe za| Al Insights

Rysunek 13.1. Zaktadka Al Insights w programie Power Bl Desktop

Al insights

| £ Search

4 Cogpnitive Services [4]
fx CognitiveServices.Taglmages
f); CognitiveServices.ExtractKeyPhrases
f\' CognitiveServices.DetectLanguage

fx CognitiveServices.ScoreSentiment

Rysunek 13.2. Funkcje ustug Cognitive Services w Power BI



Azure Machine Learning Models

pe) AGE

H -~ ‘AGE - \
4 Azure Machine Learning Models...

SEX
| fx AzureML.my-diabetes-model

H - ‘SEX - \

BMI

= - ‘BMI v \

BP

1 -|[ee -]

Rysunek 13.3.Funkcje ustugi Azure Machine Learning w Power BI

Choose a model type

Classification Regression Forecasting

O/® °@ a0

)

Binary Prediction General Classification Regression Forecasting
Determine the likelihood of |dentify the category or Estimate a numenic value
a specific outcome being class an entity belongs to.
achieved.

Rysunek 13.4. Funkcje AutoML dla przeptywoéw danych w ustudze Power BI

Model Accuracy AUC Recall Prec. F1 Kappa MCC TT (Sec)

lightgbm Light Gradient Boosting Machine @.8136 @.8519 @.7158 @.8875 @.7543 @.6851 @.6122 @.8080

gbc Gradient Boosting Classifier @.8a834 @.8454 ©.6864 @.8013 ©.7342 9.5882 @.5892 @.8150
rf Random Forest Classifier @.7881 @.8538 @.7371 @.7399 ©.7348 @.5589 ©.5628 @.l1e7e
ir Logistic Regression 2.7314 @.8339 ©.6739 @.7575 ©.7877 @.5352 @.5422 @.815
et Extra Trees Classifier 8.7788 @.8368 9.7114 @.7385 9.7181 @.5353 0.5380 @.le6@
ada Ada Boost Classifier @.7763 @.8175 ©.6859 @.7417 @.7879 @.5277 ©.5328 @.8160
lda Linear Discriminant Analysis 8.7763 @.8329 ©.6699 ©.7431 ©.7023 0.5250 0.5308 0.0030
ridge Ridge Classifier @.7746 @.00080 ©.6658 @.7471 ©.6998 @.5213 @.5269 @.0848
nb Naive Bayes 8.7576 @.7977 ©.6866 ©.7858 ©.6921 ©.4929 0.4%64 9.0048
dt Decision Tree Classifier @.7424 @.7297 ©.6696 @.6889 ©.6731 @.4623 @.4561 @.0848
qda Quadratic Discriminant Analysis @.7237 9.7489 ©.5953 ©.7162 ©.6067 ©.4881 ©.4269 ©.0048
knn K Neighbors Classifier @.6898 @.7214 ©9.5460 @.6320 ©.5848 9.3393 @.3425 0.8260
svm SVM - Linear Kernel @.6898 @.0088 ©.7136 @.6083 ©.6385 @.3757 ©.3954 @.0840

Rysunek 13.5. Wydajnos¢ wszystkich modeli
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Pclass Sex Age Sib5p Parch Fare Embarked Survived |Label Score
] 2.8 1.8 32.4 2.8 2.8 13.o008 2.8 l.a 8.7764
1 3.8 1.8 28,84 8.8 0.8 9.5808 2.8 2.9 8.9108
2 3.8 9.8 27.8 8.8 0.8 7.9258 2.8 1.8 8.8400
3 1.8 9.8 S58.8 2.8 1.8 153.4625 2.8 1.8 2.9928
4 3.0 1.8 28.0 1.8 @8.8 15.8508 2.8 a.a 2.9%a8
839 3.8 8.8 29.8 1.8 1.8 18.4825 2.8 a.a @8.9308
840 3.8 8.8 17.2 2.8 a.e 7.2292 a.e 1.a @.97a08
841 1.6 1.8 34.8 2.8 @.8 26.5508 2.8 1.a @.9688
842 2.8 1.8 19.8 a.8 @.8 18.50ea 2.8 1.a 8.5717
843 3.8 8.8 21.8 a.8 a.e 7.7508 1.8 a.a a8.77a8
Rysunek 13.6. Prognozy dla zbioru danych testowych
Obiekt DataFrame Ve
z fragmentami model_id, chunk_id,
ciag6w znakéw model_str, S model d chunk |d model str _number __category _
numeric_value numeric_value|category_id|
Wartoé¢ liczbowa - i category_id model id S numeric._ i
Y > chunk_id X numeric,_t ,_id
model str WX numeric_value|category_id|
O numeric_value MK numeric_value|category_id
Parametr liczbowy cotegory d ] Obiekt DataFrame dostepny
) o ) w skrypcie wizualizacji
Kategoria / Skrypt wizualizacji w Pythonie lub R

A v

Parametr kategoryczny

Rysunek 13.7. Deserializacja zawartosci pliku PKL do wizualizacji Pythona

model_ids_df o
model_id |
Collapse ™ - . models_df
Z chunk_id
model_id
model_str
Collapse ™

Rysunek 13.8. Utworzona automatycznie relacja miedzy tabelami modelu
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Rysunek 13.9. Zaznaczanie wizualizacji fragmentatora

fnpg a

Pola >

‘ je Wyszukaj |

~ ER model o€ di

Q? model_id
» B niddels_df

Rysunek 13.10. Kliknij pole model_id, aby wyswietli¢ je we fragmentatorze

\ Schowek I Dans
™ . - =1
model_id
Wszystkie *  Lista
Rozwijanie

Y

Rysunek 13.11. Wybieranie typu fragmentatora Rozwijanie
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5 Wyszukaj

Wizualizacja Qgélne

v Ustawienia fragmentatora

“ Wybaor
Wybér pojedynezy
Przywroc domysine \

? Nagléwek fragmentatora (._:-

Wizualizacja Ogélne
> Wiasciwosci

Ty

Tekst F/

‘ Identyfikatory modelu

[

Rysunek 13.12. Ustawianie opcji fragmentatora

(g

Parametr What-if

MNazwa

‘ Parametr Pclass ‘

Typ danych

‘ Liczbowy catkowity ‘

Minimum Maksimum
[ b ]
Zwigksz Domyslny
[ EE |

~ Dodaj fragmentator do

tei strnnw

_ e

Rysunek 13.13. Dodawanie parametru what-if dla zmiennej Pclass

\/Tﬁ‘, Parametr Pclass
¥ [ Parametr Pelass
0
>HEt Zazndg

artos¢ Parametr Pelass

VTE‘, Parametr Pclass

—_— ¥ [E Parametr Pclass
O Pelasz

Neowa szybkdmiara /

Zmien nazwe

Usur z modelu '“ .

e

Rysunek 13.14. Zmiana nazwy wartos$ci parametru Pclass



Tworzenie tabeli

Sex SexLabel +
0 Kobieta
1 Mezczyzna

EE R RN

Nazwa: | Sex

Rysunek 13.15. Reczne wprowadzanie danych do tabeli Sex

Klasa pasazera

1

O

Pleé /

Kobieta e

Rysunek 13.16. Nowy rozwijany fragmentator do wyboru ptci

\/ Parametr Age

Age
(] B Parametr Age

Rysunek 13.17. Zmiana nazwy wartosci parametru zmiennej Age
VTﬁ‘, Parametr Sib5p
¥ [E Parametr SibSp
O [E] Wartogé Parametr SibSp
Rysunek 13.18. Zmiana nazwy wartosci parametru SibSp

V% Parametr Parch
¥ [E Parametr Parch

O Parch

Rysunek 13.19. Zmiana nazwy wartosci parametru Parch

Edytu
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\f Parametr Fare

O Fare
[ E Parametr Fare

Rysunek 13.20. Zmiana nazwy wartosci parametru Fare

Tworzenie tabeli

Embarked Embarkedlabel +
10 Cherbourg
2 1 Queenstown
3 |2 Southampton
4
+

MNazwa: | PortEmbarkation

Rysunek 13.21. Reczne wprowadzanie danych dla Embarked
57 R

rChLII'Ik_id. mudel_ic'.-mndel_str. Age, 1
Fare, Parch, Pclass, Embarked. Sex and
SibSp

L - - |

Rysunek 13.22. Wybrane nazwy miar widoczne w wizualizacji Pythona



Klasa pazazera Identyfikator modelu

2 maodel01 e

Plec
Kobieta v
Wiek . _ i .
s Prognoza
O I , I
i o ) Survived = 1(prob = 0.9422)
Rodzenstwo(wspotmationek) na poktadzie
1 = — o |

Rodzice (dzieci) na pokladzie

1

O

Taryfa

255

O

Port zaokretowania

Queenstown ~

Rysunek 13.23. Kompletny raport symulacji prognoz dla modelu Titanica

Microsoft Azure Machine Learning

= Home
+ New
& Home Welcome to the Azure Machine Learning Studio
Author
E] Notebooks E él ﬁ-l?-l'h
—|— ¥
£ Al Notebooks Automated ML Designer
% Designer Create new Code with Python SDK and run Automatically train and tune a Drag-and-drop interface from
sample experiments. model using a target metric, prepping data to deploying
e models.

f“p Datasets

Ejn Medules

¥ Pipelines Recent resources

Model.
© (wizk Runs Compute Maodels Datasets

&> Endpoints

o Run Run ID Experiment  Status Submitted time Submitted by Run type

] Compute

. R Run 1... 34e676fd-5baa-43..  mlops-wo.. @ Completed May 26, 2021 421 FM Luca Zavarella Pipeline
B Environments (preview)

£ Datastores Run 1... 36d1f73b-bdcd-4b...  training-p... o Completed ~ May 26, 2021 9:30 AM Service Princi...  Pipeline
[Z Data Labeling

3533245d-€96d-40...  training-p... €Y Failed May 25, 2021 3:55 PM Service Princi...  Pipeline
P Linked Services

Rysunek 13.24. Portal ustugi Azure ML Studio
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El Notebooks —~+ Create dataset ~ ()

4% Automated ML

\
[ From local files @

&% Designer
E From datastore
Assets
lf'p Datasets Eé From web files
A, Experiments {® From Open Datasets

Rysunek 13.25. Tworzenie nowego zestawu danych w ustudze Azure ML

Basic info

Name * @  Dataset version
*

| titanic-imputed 1

Dataset type * @

‘ Tabular ~

Description

Dataset description

Rysunek 13.26. Wybieranie nazwy i typu zestawu danych

it Home
Compute instances Compute clusters
Author
[El Notebooks —+ New Delete Refresh [ Edi
4% Automated ML ‘J j
o Designer ’O search /
Assets
Manage
] Compute

Rysunek 13.27. Tworzenie nowego klastra obliczeniowego
Author
El Notebooks -+ Ne@utomated ML run

{%  Automated ML

Rysunek 13.28. Tworzenie nowego eksperymentu AutoML



Configure run
Select from existing experiments or create a new experiment

Dataset
titanic-imputed (View dataset)
Experiment name *

O Select existing @ Create new

New experiment name

‘ titanic

Target column * @®

‘ Survived (Integer)

Select compute cluster * ®

cluster

51 Create a new compute O Refresh compute

Rysunek 13.29. Konfigurowanie przebiegu AutoML

Select task type
Select the machine learning task type for the experiment. To fine tune the experiment, choose
additional configuration or featurization settings.

Classification

M To predict one of several categories in the target column. °

yes/no, blue, red, green.

|:| Enable deep learning ®

@ Regression

To predict continuous numeric values

@ Time series forecasting

To predict values b, on time

4 View additional configuration settings & View featurization settings

Rysunek 13.30. Konfigurowanie typu zadania AutoML
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Run1 @ Running

() Refresh | Generate notebook

Details Data guardrails Models

Properties

Status
© Running v

Setting up the run

Submitting run to compute
Rysunek 13.31. Uruchomiony eksperyment AutoML
Run1 @ Completed

() Refresh | Generate notebook Cancel
Details Data guardrails Models Outputs + logs Child runs Snapshot

Deploy Download Explain model () Refresh [ Edit columns ) Reset view

L Search ‘

Showing 1-25 of 58 models

Algorithm name Explained AUC weighted |
VotingEnsemble View explanation 0.89354
StandardScalerWrapper, XGBoostClassifier 0.89243
StackEnsemble 0.89230

Rysunek 13.32. Znalezione przez AutoML potoki o najlepszej wydajnosci

Run 63 @ Completed

() Refresh [> Deploy 4 Download & Explain model

Details Model Explanations (preview) Metrics

Model summary

Algorithm name
VotingEnsemble

Rysunek 13.33. Wdrazanie do ustugi sieciowej najlepszego modelu



ABC comment_sentiment IE‘ 1.2 owverall_positive_score IE‘ 1.2 owverall_neutral_score IE‘ 1.2 owverall_negative_score IE‘

mixed 0.26 0.01 0.73
negative 0.03 0.05 0.92
mixed a5 0.04 046
mixed 044 0.03 0.53
neutral 0.01 059 0

Rysunek 13.34. Dodatkowe kolumny analizy wydzwieku

Rozdziat 14. Eksploracyjna analiza danych

491 (55%)

500 -

400~

300-

Freq

216 (24%)
184 (21%)

200-

100-

2
Pclass

Rysunek 14.1. Wykres stupkowy dla zmiennej Pclass

attribute value

all_missing_columns 0.00
columns 11.00
complete_rows 183.00
continuous_columns 6.00
discrete_columns 5.00
duplicated_rows 0.00
memory_usage 184,456.00
rows 891.00
total_missing_values 866.00
total_observations 9,801.00
Total 196,219.00

Rysunek 14.2. Podstawowa tabela informacyjna w pierwszej fazie
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Podsumowanie dla zbioru danych

Statystyki opisowe dla zmiennych liczbowych

Variable  Stats Values Unique Valid Freqof  Valid  Missin
Valid 9 variable mean sd  min q1  med g3 max mad igr v skewness kurtosis
Age Mean (sd) : 29.7 (14.5) 88 distinct values 88 distinct 714 177 Age 2970 1453 042 2000 2800 3800 8000 1334 17,88 049 039 016
[numeric] - min < med < max: values (80.1%)  (19.9%) Fare 3220 4969 000 790 1445 31,00 51233 1024 2309 154 477 3312
:’é‘&g\f;g% 09 Pach 038 081 000 000 000 000 600 000 000 2,11 274 969
EEETETE ’ TN ES | (05 |4 = Pdass 231 084 100 200 300 300 300 000 100 036  -063 -128
i L istinct valu . .
factor]  2.A14 1005%  @29% (7.4% Sibsp 052 110 000 000 000 100 800 000 100 211 368 17,73
3 A16 1(05%) Survived 0,38 049 000 000 000 100 100 000 100 127 048 177
4.A19 1(0.5%)
5.A20 1(0.5%)
6.A23 1(0.5%)
7.A24 1(0.5%)
8. A26 1(0.5%)
Podstawowe informacje o zbiorze danych "Prébka zestawu danych Y &
attribute value Name Pclass Sex Age SibSp Parch Ticket Fare Cabin Embaza
all_missing_columns 0,00 Ahlin, Mrs. Johan (Johanna Persdotter Larsson) 3 female 40,00 1 0 7546 9,48 S
columns 11,00 Allen, Mr. William Henry 3 male 3500 0 0 373450 805 s
complete_rows 183,00 Andersson, Miss. Erma Alexandra 3 female 1700 4 2 3101281 793 s
continuous_columns 6,00 Andersson, Mr. Anders Johan 3 male 39,00 1 5 347082 31,28 S
discrete_columns 5,00 Andreasson, Mr. Paul Edvin 3 male 2000 0 0 347466 785 s
duplicated_rows 000 Amold-Franchi, Mrs. Josef (Josefine Franchi) 3 female 1800 1 0 349237 17,80 s
memory_usage 184 456,00 Asplund, Mrs. Carl Oscar (Selma Augusta Emilia Johansson) 3 female 38,00 1 5 347077 31,39 S
rows 891,00 | Backstrom, Mrs. Karl Alfred (Maria Mathilda Gustafsson) 3 female 3300 3 0 3101278 15,85 s
total_missing_values 866,00 Beesley, Mr. Lawrence 2 male 34,00 0 0 248698 13,00 D56 S
total_observations 95801,00 Bing, Mr. Lee 3 male 3200 0 0 1601 56,50 s
Bonnell, Miss. Elizabeth 1 female 5800 0 0 113783 2655 C103 s
Braund, Mr. Owen Harris 3 male 22,00 1 0 A/521171 725 B
Caldwell, Master. Alden Gates 2 male 083 0 2 248738 29,00 s
Cann, Mr. Emest Charles 3 male 2100 0 0 A/5.2152 805 s
Carrau, Mr. Francisco M 1 male 28,00 0 0 113059 47,10 S
Celotti, Mr. Francesco 3 male 2400 0 0 343275 805 s
Suma 240 214233 73 44 2951,76 N
[ _ >
Rysunek 14.3. Strona podsumowania raportu EDA
Procent brakujacych wartosci 'Zmienne brakujgce - razem v &
600
Cabin
529
Age —_—
Embarked .
400
o
N
Ticket = n
c
9
8
Survived =+ 1]
2
£
kS 200
g Sbsp - ] 158 ]
g
Sex =
Pclass 19
0
Parch = | Ticket_NA
| Fare_NA
Name = | Embarked_NA
Il Age NA .
Fare =
I  Cabin_NA .
o 20 40 50 50 600 400 200 0
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Rysunek 14.4. Strona analizy brakujacych wartosci w raporcie EDA
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Rysunek 14.6. Wykres stupkowy dla zmiennej Cabin

numeric_df
numeric_col_name  transf_type
Survived standard
Pclass standard
Age standard
SibSp standard
Parch standard
Fare standard
Survived yeo-johnson
Pclass yeo-johnson
Age yeo-johnson
SibSp yeo-johnson
Parch yeo-johnson
Fare yeo-johnson

Rysunek 14.7. Zawartos¢ tabeli numeric_df
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Rysunek 14.8 Jednowymiarowa analiza zmiennej Age
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Rysunek 14.9. Jednowymiarowa analiza zmiennej Age przeksztatconej z wykorzystaniem

przeksztatcenia yeo-johnsona
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Rysunek 14.10. Jednowymiarowa analiza zmiennej Cabin
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Rysunek 14.11. Strona raportu EDA dla analizy jednowymiarowej
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Rysunek 14.12. Wykres punktowy z histogramami krancowymi dla zmiennych Age i Fare
wedtug zmiennej Sex
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Rysunek 14.13. Wykres punktowy dla kategorii zmiennych Age i Fare (przeksztatcony),
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Rysunek 14.14. Wykres mozaikowy dla zmiennych Pclass i SibSp pogrupowany wedtug

zmiennej Sex
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Rysunek 14.15. Wykresy chmury deszczowej zmiennych Fare i Pclass pogrupowane wedtug

zmiennej Sex

- | A x_transt_type [~] 4% v [~] A% y_transt_type [-] a8 cat1 [~] a8 cat2 [-] A% e
Survived standard Survived standard Survived Survived Survived
Pclass standard Survived standard Survived Survived Survived
Age standard Survived standard Survived Survived Survived
5ibSp standard Survived standard Survived Survived Survived
Parch standard Survived standard Survived Survived Survived
Fare standard Survived standard Survived Survived Survived

Rysunek 14.16. Zawartos¢ tabeli multivariate_df

155



Zmienne analizy
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Rysunek 14.17. Fragmentatory na gérze strony analizy wielowymiarowej
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Rysunek 14.19. Mapa termiczna korelacji zbioru danych
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o
=
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Il'_f'
=8

row col NuUMeric_corm_type categorical_corr_type coIr
Age Age pearson theil 1
Age Age pearson cramer 1
Age Age spearman theil 1
Age Age spearman cramer 1
Age Age kendall theil 1
Age Age kendall cramer 1
Age Cabin pearson theil 0.524193719
Age Cabin pearson cramer 0.524193719
Age Cabin spearman theil 0524193719
Rysunek 14.20. Zawartos¢ tabeli corr_tbl
Zmienne analizy
Typ korelacji zmiennych numerycznych v Typ kerelacji zmiennnych kategorycznych s
pearson ~  theil v

Rysunek 14.21. Fragmentatory strony Powigzania u gory strony

Zmienne analizy

Typ korelacji zmiennych numerycznych - TYP korelacji zmiennnych kategorycznych v

pearson v theil v
Mapa termiczna korelacji
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Rysunek 14.22. Strona analizy powigzan raportu EDA
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Rozdziat 15. Zaawansowane wizualizacje

United States
Russia

France
Germany (FRG)
Israel

United Kingdom
Netherlands
China
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Italy

South Korea
Turkey
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Australia
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Others

Jordan

South Africa
UAE

Finland

India
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Brazil

Belarus

Austria
Slovakia
Denmark
Belgium

Iran

Unknown supplier(s)
Poland

Serbia

Japan

Rysunek 15.1. Wykres stupkowy swiatowych eksporterow broni

o

4000

8000

12000

Value



=
[=2]
]
o~
=
7
=2

B
Q"\f
b°‘°
SR
& N
b-r’\
0"\00
\'}"'b\\
o«
) %-\h\
o
60)
waty ¢ (587)
Serb,'a {2) South Kotea
Japan (2) | Turkey (244)
Poland (3) I Ukraine (240)
N Sw,
\;er{S\t ria
P nd
unknow™ \ca® (a0 Nop,, , (186)
® AD / Cae, (13¢)
N /i, R,
“‘“ \l\q' / "UO epub
W& .{I) N / e, eg, /fc(
) \ s, 9 77
. W (1)
< G AT PN 17, )
AN e Wy T %
O T T TR R A A
> & § L8 ®»e e B o 7
¢ & L o =T m = )
v & EFEE3352Y
S g EEEDT
& i

Rysunek 15.2. Okragty wykres stupkowy swiatowych eksporteréw broni
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Rysunek 15.3. Kotowy wykres stupkowy pogrupowany wedtug ocen prelegentéw

# A tibble: 72 x 3

SpeakernName Characteristic votes
<chr> <clir> <db >
1 5loan Combs Expectation 3.93
2 Tobias Hobbes Expectation 4
3 paislee Jez Expectation 4.07
4 Kristine Harland Expectation 4.2
5 Evander Corvi Expectation 4.23
6 Rhianna Clarke  Expectation 4,41
7 Purdie Badcock  Expectation 4.5
& sonny Rodriguez Expectation 4.5
9 pelta shelby Expectation 4.6
10 Elsabeth Fabbro Expectation 4.71
# ... with 62 more rows

Rysunek 15.4. Obiekt tibble z ocenami prelegentéw



speakername  Characteristic votes

Expectation
Expectation
Expectation
Interesting
Interesting
Interesting
oralPresentation
oralPresentation
oralPresentation
useful

useful

useful

EFEEEEEEEEEE

NA
NA
MNA
MNA
NA
NA
NA
NA
MNA
MNA
NA
NA

Rysunek 15.5. Puste kolumny ramki danych
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90
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. Expectation
Interesting
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[ Usern

Rysunek 15.6. Pierwsza, robocza wersja wykresu stupkowego
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Rysunek 15.7. Pierwsza wersja kofowego wykresu stupkowego
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Rysunek 15.8. Kotowy wykres stupkowy filtrowany przez fragmentator w ustudze Power BI
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Rozdziat 16. Interaktywne niestandardowe wizualizacje
jezyka R
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Rysunek 16.1. Wykres chmury deszczowej dla zmiennych Fare (przeksztafconej) i zmiennej Pclass
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Rysunek 16.2. Gtéwne etykiety pokazane na wykresie Fare (przeksztatcona) dla pierwszej klasy
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Rysunek 16.3. Wartosci zmiennej Fare (przeksztatconej) i zmiennej Pclass dla wyréznionego
elementu odstajgcego
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Rysunek 16.4. Wynik zastosowania funkcji ggplotly() do wykresu chmury deszczowej
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Rysunek 16.5. Poprawnie zainstalowane narzedzia pbiviz



“ INTERACTIVEBOXPLOTS

.vscode

assets

dist

node _modules

r_files

NOONONON N N

src
> style

{} capabilities.json
{} dependencies.json
{} package-lockjson
{} package.json

{} pbivizjson

@ script.r
tsconfig,json

{} tslintjson

<> webpack statistics.prod.html

Rysunek 16.6. Widok zawartosci folderu interactiveboxplots w programie VS Code

1y 1

2 "visual": { 2 "visual": {

I= B "name": "interactiveboxplots"”,

4— 4+ "displayName": "Interactive Boxplots",

5— , 5+

6 6 "visualClassName": "Visual",

7 "version": " ", 7 "version": "1.0.0",

8— "description": "", 8+ "descriptio "Interactive boxplots implemented using Plotly",
9— "supporturl -, 9+ "supporturl” https://www.packtpub.com/",
1e "gitHubUrl": "" 1e "gitHubUrl": "" \
11 1, 11 1,

12 "apiVersion": "3.8.8", 12 "apiVersion": "3.8.8",

13 "author": { 13 "author": {

14— ‘ "name"” 14+ "name": "Luca Zavarella", —

15— "email” 15+ "email": "lucazavarella@email.me"

16 }» 16 Y, —
17 "assets": { 17 "assets": {

18 "icon": "assets/icon.png" 18 "icon": "assets/icon.png"

19 1, 19 1,

20 "externalls": null, 20 "externalls": null,

21 "style": "style/visual.less", 21 "style": "style/visual.less",

22 "capabilities": "capabilities.json", 22 "capabilities": "capabilities.json",

23 "dependencies": "dependencies.json", 23 "dependencies": "dependencies.json",

24 "stringResources": [] 24 "stringResources": []

25 25 ]

Rysunek 16.7. Edycja zawartosci pliku pbiviz.json w programie VS Code
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{
| "dataRoles": [

{
kind": "GroupingOrMeasure", 6 .. "kind": "GroupingOrMeasure",

{
"dataRoles": [

w N e
w N

7
8

} 20 }
> 21 1

Rysunek 16.8. Edycja sekcji dataRoles pliku capabilities.json



"dataViewMappings": [

{
"scriptResult": {

"dataInput": {

"table": {
"rows": {
"select": [
{
"for": {
"in": "Values"
}
}
1,
"dataReductionAlgorithm": {
"top": {}
}
}
}
1,
"seript": {
"scriptProviderDefault”: “R",
"scriptOutputType": "html",
"source": {
"objectName": "rcv_script”,
"propertyName": "source"

s

"provider": {
"objectName": "rcv_script”,
"propertyName": "provider"

}

}
}
}
1,

22
23
24
25
26
27
28
29
30
31+
32+
33+
34+
35+
36+
37+
38+
39+
a8+
41+
42
a3
44
45
46
47
a8
a9
50
51
52
53
54
55
56
57
58
59
60
61
62
63
64
65

O search

v General

"dataViewMappings": [
{
"scriptResult": {
"dataInput": {
"table": {
"rows": {
"select": [
{
"for": {

nm

"in": "x

1

"dataReductionAlgorithm": {

"top": {}
}
}

}

1,

"seript": {
"scriptProviderD
"scriptOutputType

ault": "R",

"html",

"source”: {
"objectName": "rcv_script”,
"propertyName": “source"

s

"provider": {
"objectName": "rcv_script”,
"propertyName": "provider"

Rysunek 16.9. Edycja wezta dataViewMappings w pliku capabilities.json

T @

-~ Variables Settings

Y Transformation Type

O

Rysunek 16.10. Niestandardowe parametry w panelu Formatuj element wizualny
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43 "objects™: { 66
44 "rcv_script”: { 67
45 "properties": { 68
46 "provider™: { 69
47 "type": { 70
48 | "text": true 71
49 } 72
50 1, 73
51 "source": { 74
52 "type": { 75
53 "scripting™: { 76
54 ‘ "source": true 77
55 } 78
56 } 79
57 } 8@
58 }
7

s9 | |} 103
68 }, 104
61 "suppressDefaultTitle": true 105
62 } 106

"objects”: {
"rev_script": I
"propertie:
"provider":
"type": {
‘ "text": true
}
1,
"source": {
"type”: {
"scripting”: {
‘ "source": true

}

}
}

}
1,

"suppressDefaultTitle": true

}

Rysunek 16.11. Edycja obszaru objects pliku capabilities.json

"use strict";

import { dataViewObjectsParser } from
"powerbi-visuals-utils-dataviewutils";
import DataViewObjectsParser =
dataViewObjectsParser.DataViewObjectsParser;

export class VisualSettings extends
DataviewObjectsParser {

27
28
29

"use strict";

import { dataViewObjectsParser } from
"powerbi-visuals-utils-dataviewutils™;

import DataViewObjectsParser = dataViewObjectsParser.
DataViewObjectsParser;

30

31

32 export class VisualSettings extends DataViewObjectsParser {

/0 //////WA

public ettings =

new Iettings

33+
e
34
35

36+ export class tings
37+¢ public

-+
- 777/ /777

[OH

Rysunek 16.12. Edycja pliku settings.ts
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info use API v3.8 and abo

info

info

info  nNot
info  Run
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info
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n’t return

info  http
info  Ens
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Rysunek 16.13. Pomyslna kompilacja niestandardowej wizualizacji

 INTERACTIVEBOXPLOTS 3 B2 0O

> .vscode

> assets

|'nteractiveboxplots@jﬁ?ﬂA6EE6FED44E29 FABC633DFB76253.1.0.0.pbiviz
{} packagejson

> node modules

Rysunek 16.14. Skompilowany pakiet .pbiviz

Visualizations > Fields
5 lﬁﬂ E IH] E llﬂ P Sea
b Oh bA B Wl &2
METEO R >Et
@ ¥~ =
EEERPE
A0 REG
E’O Get more visuals

mpor: a visual from a file

Values

Rysunek 16.15. Importowanie niestandardowej wizualizacji z pliku
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Interactive Boxplots

Rysunek 16.16. Importowanie niestandardowej wizualizacji z pliku

Visualizations > Fields

| L Search

~ B, titanic-dataset-csv
0O 3 Age
O  cabin
O Embarked
L z Fare
O Name
O % Parch
O 2 Passengerld
b Z Pclass
O Sex
O 2 sibSp
O % Survived
O Ticket

X Split Variable

Pclass X

Y Quantitative Variable

Fare K

Grouping Variable

Add data fields hera

Rysunek 16.17. Zaznacz pola Pclass i Fare jako zmienne X i Y



Fare vs Pclass

500

400
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Rysunek 16.18. Niestandardowa wizualizacja przedstawiajgca wykresy pudetkowe
dla zmiennych Fare i Pclass

T R

O search

v (General
#~ Variables Settings

¥ Transformation Type

Yeo-Johnson ~

Standard

Rysunek 16.19. Wybierz Yeo-Johnsona jako typ transformacji Y
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YeoJohnson(Fare) vs Pclass
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Rysunek 16.20. Wizualizacja niestandardowa przedstawiajgca wykresy pudetkowe
dla zmiennej Fare (przeksztatconej) w poréwnaniu ze zmienng Pclass

Yeojohnson(Fare) vs Pclass by Sex
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Rysunek 16.21. Niestandardowa wizualizacja przedstawiajgca wykresy pudetkowe
dla zmiennych Fare (przeksztafconej) i Pclass z podziatem na grupy wedfug zmiennej Sex



