
 

Kolorowe wykresy i zrzuty z polskiego 
wydania książki „Dodaj mocy Power BI!” 

Rozdział 1. Gdzie i jak używać w usłudze Power BI 
skryptów języka R i Python? 

  

Rysunek 1.1. Przeglądanie dodatkowych łączników pozwalających na załadowanie danych 
 



 

 

Rysunek 1.2. Skrypty języka R i języka Python w oknie Pobierz dane  

 

Rysunek 1.3. Okno z edytorem skryptów Pythona 
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Rysunek 1.4. Okno z edytorem skryptów R 

 

Rysunek 1.5. Aby zaimportować dane ze strony internetowej, wybierz łącznik Internet 



 

  

Rysunek 1.6. Importowanie danych tęczówek z Internetu 

 
Rysunek 1.7. Podgląd zaimportowanych danych 

 

Rysunek 1.8. Narzędzia skryptowe języka R i Python w programie Power Query Editor 
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Rysunek 1.9. Edytor skryptów w Pythonie 

 

Rysunek 1.10. Edytor skryptów języka R 

 

Rysunek 1.11. Aby zaimportować dane tęczówek, kliknij Zamknij i zastosuj 



 

 

Rysunek 1.12. Wizualizacje za pomocą skryptów w językach R i Python 

 

Rysunek 1.13. Włączenie wykonywania kodu skryptów 



 

 29 

 

Rysunek 1.14. Układ ekranu tworzenia wizualizacji w Pythonie 

 

Rysunek 1.15. Interakcje między produktami usługi Power BI 



 

 

Rysunek 1.16. Zgodność produktów usługi Power BI z językami R i Python 

Rozdział 2. Konfigurowanie języka R na potrzeby usługi 
Power BI 

 

 

Rysunek 2.1. Całkowity czas, jaki upłynął dla każdego z testów porównawczych na tej samej 
maszynie  
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Rysunek 2.2. Proces utrwalania codziennej migawki repozytorium CRAN w repozytorium 
MRAN 

 

Rysunek 2.3. Proces utrwalania codziennej migawki repozytorium CRAN w repozytorium 
MRAN  

 

Rysunek 2.4. Program rGUI zainstalowany wraz z dystrybucją CRAN R 



 

 

Rysunek 2.5. Wersja MRO używana przez usługę Power BI  

 

Rysunek 2.6. Link do poprzednich wersji dystrybucji CRAN R dla systemu Windows 

 

Rysunek 2.7. Domyślna data repozytorium dla MRO 3.4.4 

 

Rysunek 2.8. Domyślna zawartość pliku Rprofile.site 
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Rysunek 2.9. Przejdź do strony pobierania środowiska RStudio 

 

Rysunek 2.10. Pobieranie środowiska RStudio dla systemu Windows 

 

Rysunek 2.11. Uruchom środowisko RStudio z menu Start 



 

 

Rysunek 2.12. Domyślny silnik języka R wybrany w programie RStudio 
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Rysunek 2.13. Wybierz preferowany silnik języka R do wykorzystania w środowisku RStudio  



 

 

Rysunek 2.14. Otwieranie okna Opcje i ustawienia programu Power BI Desktop 

 

Rysunek 2.15. Wybieranie silnika języka R i środowiska IDE do pracy w programie Power BI 
Desktop 
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Rysunek 2.16. Otwieranie kodu wizualizacji języka R w programie RStudio 

 

Rysunek 2.17. Debugowanie kodu wizualizacji języka R w programie RStudio 

 

Rysunek 2.18. Strona główna usługi Power BI 



 

 

Rysunek 2.19. Menu pobierania na stronie głównej usługi Power BI  

 

Rysunek 2.20. Pobierz wersję bramy danych dla trybu osobistego  

 

Rysunek 2.21. Okno instalacji bramy danych 
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Rysunek 2.22. Okno logowania do bramy danych 

 

Rysunek 2.23. Uruchomiona brama danych 



 

 

Rysunek 2.24. Architektura korporacyjna umożliwiająca używanie języka R do transformacji 
danych 

Rozdział 3. Konfigurowanie języka Python na potrzeby 
usługi Power BI 

 

Rysunek 3.1. Pobieranie najnowszej dostępnej wersji Minicondy 
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Rysunek 3.2. Ustaw Minicondę jako domyślny silnik Pythona 3.9 

 

Rysunek 3.3. Narzędzia wiersza polecenia dystrybucji Anaconda przydatne do interakcji 
z Minicondą  



 

 

Rysunek 3.4. Lista wszystkich dostępnych wersji Pythona 

 

Rysunek 3.5. Po utworzeniu nowego środowiska wirtualnego nadal jesteś w starym, zwanym 
„base” 

 

Rysunek 3.6. Lista środowisk conda w systemie 

 

Rysunek 3.7. Aktywacja nowego środowiska 
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Rysunek 3.8. Sprawdzanie wersji Pythona zainstalowanej w nowym środowisku  

 

Rysunek 3.9. Sprawdzanie, czy wszystkie wybrane pakiety Pythona zostały zainstalowane  

 

Rysunek 3.10. Obsługiwana wersja języka Python dla wizualizacji w usłudze Power BI  

 

Rysunek 3.11. Domyślna ścieżka w programie Anaconda Prompt 



 

 

Rysunek 3.12. Pobieranie całego spakowanego repozytorium 

 

Rysunek 3.13. Uruchom skrypt Pythona, aby wygenerować plik YAML 

 

Rysunek 3.14. Poprawnie utworzony plik YAML 

 

Rysunek 3.15. Nowe środowisko wirtualne zawiera prawidłową wersję Pythona  
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Rysunek 3.16. Instalowanie pakietu reticulate 

 

Rysunek 3.17. Ustaw preferowany interpreter języka Python w RStudio 



 

 

Rysunek 3.18. Tworzenie nowego skryptu Pythona w RStudio 

 

Rysunek 3.19. Uruchom pierwszy skrypt Pythona w RStudio 
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Rysunek 3.20. Uruchom pierwszy skrypt Pythona w Visual Studio Code 

 

Rysunek 3.21. Utwórz nowy folder w locie i wybierz go w oknie Open Folder  

 

Rysunek 3.22. Na palecie poleceń wybierz opcję Python: Select interpreter  



 

 

Rysunek 3.23. Wybierz preferowane środowisko 

 

Rysunek 3.24. Sprawdź wybrane środowisko na pasku stanu 

 

Rysunek 3.25. Utwórz w folderze Hello nowy plik o nazwie hello.py 

 

Rysunek 3.26. Wprowadź przykładowy kod i uruchom go 

 

Rysunek 3.27. Twój pierwszy skrypt Python uruchomiony w VSCode 
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Rysunek 3.28. Otwieranie okna Opcje i ustawienia w programie Power BI Desktop 

 

Rysunek 3.29. Konfigurowanie środowiska Pythona i środowiska IDE w usłudze Power BI 



 

 

Rysunek 3.30. Otwieranie kodu wizualizacji w Pythonie w środowisku VSCode 

 

Rysunek 3.31. Debugowanie kodu wizualizacji Pythona w środowisku VSCode  
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Rysunek 3.32. Architektura korporacyjna do wykorzystywania języków Python i R 
w transformacjach danych  
 

Rozdział 4. Importowanie nieobsługiwanych obiektów 
danych 

 

Rysunek 4.1. Tworzenie nowego projektu w RStudio 



 

 

Rysunek 4.2. Tworzenie nowego folderu projektu  

 

Rysunek 4.3. Załaduj obiekt tibble z danymi populacji 

 

Rysunek 4.4. Lista różnych krajów 
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Rysunek 4.5. Obiekt tibble z zagnieżdżonymi danymi demograficznymi 

 

Rysunek 4.6. Poprawnie utworzony plik RDS 



 

  

Rysunek 4.7. Wykres szeregów czasowych wzrostu liczby ludności dla Szwecji 

 

Rysunek 4.8. Zawartość danych demograficznych Szwecji zorganizowanych w obiekcie tibble 

 

Rysunek 4.9. Importowanie zdeserializowanej ramki danych do usługi Power BI 
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Rysunek 4.10. Ramka danych została poprawnie zaimportowana 

 

Rysunek 4.11. Deserializowanie zawartości pliku RDS do wizualizacji języka R 

 

Rysunek 4.12. Wybierz dwie ramki danych zawierające przydatne dane 



 

 

Rysunek 4.13. Przycisk Zarządzanie relacjami  

 

Rysunek 4.14. Automatycznie wykryta relacja między tabelami 

 

Rysunek 4.15. Ikona Raport 

 

Rysunek 4.16. Ikona fragmentatora 
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Rysunek 4.17. Wybierz kolumnę country_name dla wizualizacji fragmentatora 

 

Rysunek 4.18. Zezwalaj tylko na pojedynczy wybór  

 

Rysunek 4.19. Tak wygląda wizualizacja fragmentatora 



 

 

Rysunek 4.20. Ikona elementu wizualnego skryptu R 

 

Rysunek 4.21. Wybieranie pól do wykorzystania w elemencie wizualnym języka R 
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Rysunek 4.22. Wyświetlanie danych populacji we Włoszech 

 

Rysunek 4.23. Twój pierwszy plik PKL został poprawnie utworzony 

 

Rysunek 4.24. Włącz wykonywanie fragmentów kodu Pythona w interaktywnym oknie Jupyter 



 

 

Rysunek 4.25. Uruchamianie zaznaczonych fragmentów skryptu w programie Visual Studio Code  

 

Rysunek 4.26. Wykres szeregów czasowych dla Szwecji w oknie Interactive  
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Rysunek 4.27. Nowy słownik został poprawnie zserializowany w pliku PKL 

 

Rysunek 4.28. Importowanie zdeserializowanej ramki danych do usługi Power BI 

 

Rysunek 4.29. Ramka danych została poprawnie zaimportowana 



 

 

Rysunek 4.30. Deserializacja zawartości pliku PKL do wizualizacji Pythona  

 

Rysunek 4.31. Zaznacz dwie ramki danych zawierające przydatne dane 

 

Rysunek 4.32. Przycisk Zarządzanie relacjami 

 

Rysunek 4.33. Automatycznie wykryta relacja między tabelami 



 

 63 

 

Rysunek 4.34. Ikona fragmentatora 

 

Rysunek 4.35. Wybierz kolumnę country_name dla wizualizacji fragmentatora 

 

Rysunek 4.36. Ikona Wizualizacja języka Python 



 

 

Rysunek 4.37. Wybierz pola do wykorzystania w wizualizacji języka Python 

 

Rysunek 4.38. Wykres danych populacji dla Niemczech 

Rozdział 5. Korzystanie z wyrażeń regularnych w usłudze 
Power BI 
 

 

Rysunek 5.1. Przykład wzorca regeksa 
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Rysunek 5.2. Wizualizacja regeksa 

 

Rysunek 5.3. Wyszukiwanie ciągu „ie” za pomocą regeksów 

  

Rysunek 5.4. Wyszukiwanie globalne bez uwzględniania wielkości liter 

 

Rysunek 5.5. Wyszukiwanie globalne bez uwzględnienia wielkości liter oraz z zastosowaniem 
symbolu karetki (^)  



 

 

Rysunek 5.6. Przykład zastosowania operatorów OR 

 

Rysunek 5.7. Powtarzanie grupy znaków za pomocą kwantyfikatora + 

 

Rysunek 5.8. Chciwość symbolu .+ 
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Rysunek 5.9. Przekształcenie chciwego kwantyfikatora w leniwy dzięki metaznakowi ? 

 

Rysunek 5.10. Wykorzystanie zanegowanej klasy znaków zamiast leniwego kwantyfikatora 

 

Rysunek 5.11. Wykorzystanie prostego regeksa do sprawdzenia poprawności 
nieprawidłowego adresu e-mail 



 

 

Rysunek 5.12. Struktura złożonego regeksa do sprawdzania poprawności adresów e-mail 

 

Rysunek 5.13. Szczegółowe wyjaśnienie regeksa części lokalnej 

 

Rysunek 5.14. Szczegółowe wyjaśnienie regeksa nazwy domeny 

 

Rysunek 5.15. Szczegółowe wyjaśnienie regeksa adresu IP domeny 
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Rysunek 5.16. Wizualizacja całego regeksa dopasowującego adresy e-mail 

 

Rysunek 5.17. Wizualizacja pierwszej wersji regeksa do sprawdzania poprawności dat  



 

 

Rysunek 5.18. Struktura złożonego regeksa do walidacji daty  

 

Rysunek 5.19. Szczegółowy opis części regeksa dla dat, które mają dzień 31 

 

Rysunek 5.20. Wizualizacja całego regeksa sprawdzania poprawności dat 
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Rysunek 5.21. Zawartość pliku Users.xlsx 

 

Rysunek 5.22. Importowanie danych z Excela 

 

Rysunek 5.23. Wybierz arkusz Users i kliknij przycisk Przekształć dane 

 

Rysunek 5.24. Wybieranie zestawu danych df uzyskanego w wyniku transformacji za pomocą 
skryptu Pythona  



 

 

Rysunek 5.25. Wyniki weryfikacji adresów e-mail za pomocą regeksa 

 

Rysunek 5.26. W języku R należy poprzedzić otwarty nawias kwadratowy znakiem ucieczki, 
aby był interpretowany jako literał  

 

Rysunek 5.27. Otwieranie okna ustawień źródła danych dodatku Power Query 
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Rysunek 5.28. Edytowanie uprawnień prywatności dla źródeł danych 

 

Rysunek 5.29. Wybieranie zestawu danych df uzyskanego w wyniku transformacji za pomocą 
skryptu języka R  

 

Rysunek 5.30. Wyniki regeksa walidacji dat 



 

 

Rysunek 5.31. Przykład logu dostępu serwera Apache 

 

Rysunek 5.32. Wybieranie ramki danych df zwróconej przez skrypt Pythona 

 

Rysunek 5.33. Log dostępu serwera Apache załadowany w usłudze Power BI za pomocą 
języka Python  

 

Rysunek 5.34. Wybieranie ramki danych df zwróconej przez skrypt języka R  

 

Rysunek 5.35. Log dostępu serwera Apache załadowany w usłudze Power BI za pomocą 
języka R 
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Rysunek 5.36. Notatki tekstowe wprowadzone przez operatora dla niektórych zamówień  

 

Rysunek 5.37. Pełna struktura regeksa do wyodrębniania informacji z notatek  

 

Rysunek 5.38. Ładowanie notatek dotyczących zamówień z arkusza Excela 
i przekształcanie danych 

 

Rysunek 5.39. Przycisk Użyj pierwszego wiersza jako nagłówków 



 

 

Rysunek 5.40. Wybieranie zestawu danych df otrzymanego w wyniku transformacji 
za pomocą skryptu Pythona 

 

Rysunek 5.41. Wartości wyodrębnione z notatek zapisanych w formacie dowolnego tekstu za 
pomocą regeksa oraz kodu w Pythonie 

 

Rysunek 5.42. Funkcja str_match_named() zwraca tyle kolumn, ile razy została użyta nazwana 
grupa  

 

Rysunek 5.43. Ładowanie notatek dotyczących zamówienia z Excela i przekształcanie danych  
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Rysunek 5.44. Wybieranie zestawu danych df uzyskanego w wyniku transformacji za pomocą 
skryptu języka R  

 

Rysunek 5.45. Wartości wyodrębnione z notatek zapisanych w formacie dowolnego tekstu za 
pomocą regeksa oraz kodu w R 

Rozdział 6. Anonimizacja i pseudonimizacja danych 
w usłudze Power BI 

 

Rysunek 6.1. Anonimizacja, usuwanie informacji 



 

 

Rysunek 6.2. Anonimizacja, maskowanie danych 

 

Rysunek 6.3. Proces pseudonimizacji 

 

Rysunek 6.4. Dane z arkusza Excela do anonimizacji 
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Rysunek 6.5. Importowanie danych z Excela 

  

Rysunek 6.6. Wybierz arkusz Customers i kliknij Przekształć dane 

 

Rysunek 6.7.Wybieranie zestawu danych df w wyniku transformacji za pomocą skryptu 
w Pythonie 

 

Rysunek 6.8. Przekształcony zestaw danych w wyniku działania skryptu Pythona 



 

 

Rysunek 6.9 Wybór arkusza Customers i kliknięcie przycisku Przekształć dane 

 

Rysunek 6.10. Wybieranie zestawu danych df jako wyniku przekształcenia za pomocą skryptu 
języka R 

 

Rysunek 6.11. Przekształcony zestaw danych w wyniku działania skryptu języka R 

 

Rysunek 6.12. Wybierz arkusz Customers i kliknij Przekształć dane  
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Rysunek 6.13. Wybór zbioru danych df w wyniku przekształcenia skryptu Python 

 

Rysunek 6.14. Przekształcony zestaw danych jako wynik działania skryptu Python  

 

Rysunek 6.15. Wybierz arkusz Customers i kliknij przycisk Przekształć dane  

 

Rysunek 6.16. Wybieranie zestawu danych df jako wyniku przekształcenia za pomocą skryptu 
języka R  

 

Rysunek 6.17. Przekształcony zestaw danych w wyniku działania skryptu języka R 



 

Rozdział 7. Zapisywanie danych z usługi Power BI 
do źródeł zewnętrznych 

 

Rysunek 7.1. Przykład zawartości pliku CSV 

 

Rysunek 7.2. Przykład wartości CSV zawierających przecinki, cudzysłowy lub znaki podziału 
wiersza 

 

Rysunek 7.3. Wynik ładowania zawartości przykładowego pliku CSV do obiektu DataFrame 
modułu pandas 

 

Rysunek 7.4. Wybieranie zbioru danych df w wyniku transformacji za pomocą skryptu Pythona 
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Rysunek 7.5. Tabela zawierająca wyłącznie poprawne adresy e-mail 

 

Rysunek 7.6. Funkcja read_csv poprawnie zaimportowała znaki \r\n 

 

Rysunek 7.7. Wybór zbioru danych df w wyniku przekształcenia za pomocą skryptu języka R 



 

 

Rysunek 7.8. Tabela zawierająca tylko poprawne daty 

 

Rysunek 7.9. Wynik ładowania zawartości przykładowego pliku example.xlsx do obiektu 
DataFrame modułu pandas 

 

Rysunek 7.10. Zawartość pliku Excel utworzonego za pomocą funkcji pandas 
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Rysunek 7.11. Zawartość została zapisana w nazwanym arkuszu 

 

Rysunek 7.12. Przekształcone dane zawierają zarówno flagi dla prawidłowych dat, 
jak i adresów e-mail  

 

Rysunek 7.13. Wyniki zawierają wiersze z prawidłowymi adresami e-mail i datami  



 

 

Rysunek 7.14. Odczyt danych programu Excel za pomocą funkcji read_xlsx 

 

Rysunek 7.15. Przekształcone dane zawierają flagi dla dat i prawidłowych adresów e-mail 

 

Rysunek 7.16. Dane wyjściowe zawierają wiersze z prawidłowymi datami i adresami e-mail  
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Rysunek 7.17. Sugerowane funkcje egzemplarza usługi instancji 

 

Rysunek 7.18. Narzędzia konfiguracji źródeł danych ODBC w systemie Windows 



 

 

Rysunek 7.19. Poprawnie zainstalowany sterownik ODBC 17 dla programu SQL Server  

 

Rysunek 7.20. Wybieranie baz danych SQL w witrynie Azure Portal 

 

Rysunek 7.21. Kliknij przycisk Create SQL database 
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Rysunek 7.22. Wprowadzanie nazwy bazy danych i nowego serwera 

 

Rysunek 7.23. Konfigurowanie usługi Compute 

 

Rysunek 7.24. Wybór instalacji przykładowej bazy danych 

1.  
Rysunek 7.25. Ustawianie reguł w zaporze firewall serwera Azure SQL Server 

 

Rysunek 7.26. Kopiowanie bieżącego adresu IP i korzystanie z niego w regule 



 

 

Rysunek 7.27. Nawiązywanie połączenia z usługą Azure SQL Database za pomocą programu 
SSMS 

 

Rysunek 7.28. Połączenie z usługą Azure SQL Database 

 

Rysunek 7.29. Wynik zapytania w usłudze Azure SQL Database 
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Rysunek 7.30. Nawiązywanie połączenia z silnikiem bazy danych w programie SSMS 

 

Rysunek 7.31. Nawiązywanie połączenia z egzemplarzem bazy danych SQLExpress 

 

Rysunek 7.32. Otwieranie nowego edytora zapytań 

 

Rysunek 7.33. Nowa baza danych SystemsLogging w egzemplarzu serwera SQLExpress 



 

 

Rysunek 7.34. Zawartość tabeli WrongEmails 

 

Rysunek 7.35. Tabela zawierająca wyłącznie prawidłowe adresy e-mail 

 

Rysunek 7.36. Wykonywanie zapytania do tabeli WrongEmails w programie SSMS 
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Rysunek 7.37. Zawartość tabeli WrongEmails wyświetlona w programie SSMS 

 

Rysunek 7.38. Eksplorator obiektów RStudio dla nawiązanego połączenia 

 

Rysunek 7.39. Wynik zapytania w usłudze Azure SQL Database 

 

Rysunek 7.40. Zawartość tabeli WrongEmails 



 

 

Rysunek 7.41. Tabela zawierająca tylko prawidłowe adresy e-mail 

 

Rysunek 7.42. Zawartość tabeli WrongEmails w SSMS 
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Rozdział 8. Ładowanie do usługi Power BI zbiorów danych 
przekraczających dostępną pamięć RAM 

 

Rysunek 8.1. Wykres wykonywanych zadań 

  



 

 

Rysunek 8.2. Pasek postępu w Visual Studio Code 

 

Rysunek 8.3. Obliczenia równoległe wyświetlane w Menedżerze zadań 

 

Rysunek 8.4. Pierwsze 10 wierszy obiektu DataFrame pakietu pandas 
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Rysunek 8.5. Ramka danych mean_dep_delay_df poprawnie załadowana w usłudze Power BI 

 

Rysunek 8.6. Ostatnia faza ładowania danych do usługi Power BI 

  

Rysunek 8.7. Zawartość pliku CSV utworzonego za pomocą skryptu języka Python w usłudze 
Power BI 

 

Rysunek 8.8. Pierwsze wiersze obiektu tibble z danymi średnich opóźnień 



 

 

Rysunek 8.9. Ramka danych mean_dep_delay_df załadowana w usłudze Power BI 

 

Rysunek 8.10. Ostatnia faza ładowania danych do usługi Power BI 

 

Rysunek 8.11. Zawartość pliku CSV utworzonego za pomocą skryptu języka R w usłudze 
Power BI 
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Rozdział 9. Wywoływanie zewnętrznych interfejsów API w 
celu wzbogacania danych 

 

Rysunek 9.1. Potwierdzenie utworzenia klucza w serwisie Bing Maps 

 

Rysunek 9.2. Pierwsze geokodowanie przy użyciu interfejsu API Bing Maps Locations 
z wykorzystaniem przeglądarki 



 

 

Rysunek 9.3. Format adresu URL żądania GET do interfejsu API Bing Maps Locations  
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